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บทคัดย่อภาษาไทย 

 

 ทวีศกัด์ิ ชูศรี : บทบญัญติัของกฎหมายท่ีใชบ้งัคบัในคดีละเมิด: การวิเคราะห์ค าพิพากษาศาล
ไทยดว้ยกระบวนการเรียนรู้เชิงลึก. ( Applicable Provisions of Law in Tort Case: The 
Analysis of Thai Court Judgments using Deep Learning ) อ.ท่ีปรึกษาหลกั : รศ. ดร.อติวงศ ์
สุชาโต, อ.ท่ีปรึกษาร่วม : อ. ดร.เอกพล ช่วงสุวนิช,รศ. ดร.อรรถพล ธ ารงรัตนฤทธ์ิ 

  
การประมวลผลเอกสารทางกฎหมายโดยใช้การประมวลผลภาษาธรรมชาติเป็นงานวิจยัท่ี

น่าสนใจในการศึกษาอย่างมาก เน่ืองจากการก าหนดหมวดกฎหมายส าหรับคดีในศาลมกัต้องมีการ
ปรึกษาหารือกับทนายความซ่ึงมีค่าบริการท่ีสูงมาก  ท าให้ประชาชนทัว่ไปไม่สามารถเขา้ถึงการใช้
บริการดงักล่าวได ้จึงเป็นจุดเร่ิมตน้ในการจดัท างานวิจยัน้ี ดว้ยการสร้างระบบท่ีสามารถดึงขอ้มูลส่วน
กฎหมายท่ีเหมาะสมตามขอ้เทจ็จริงท่ีเก่ียวขอ้งของคดีในศาล 

เพื่อให้บรรลุงานวิจยัน้ี ทางคณะผูว้ิจยัไดร้วบรวมชุดขอ้มูลท่ีครอบคลุมของคดีในศาลฎีกา
จากประเทศไทย รวมถึงดึงขอ้เท็จจริงจากเอกสารของโจทก์และจ าเลยโดยใช้การผสมผสานระหว่าง
การเรียนรู้ของเคร่ืองและระบบท่ีใช้กฎเป็นพื้นฐานเพื่อการวิเคราะห์การประมวลผลภาษาธรรมชาติ
เพิ่มเติม แนวทางท่ีของงานวิจยัน้ีน าเสนอมุ่งเนน้ไปท่ีระบบคน้คืนมาตราท่ีเก่ียวขอ้งดว้ยขอ้มูลชุดฝึกท่ีมี
จ านวนนอ้ย โดยใชข้อ้เทจ็จริงของโจทกเ์ป็นขอ้มูลเขา้ ซ่ึงระบบน้ีจะสามารถจดัการกบัมาตราต่างๆ ของ
กฎหมาย รวมถึงส่วนท่ีไม่ค่อยพบหรือไม่ได้อยู่ในชุดการฝึกอบรม โดยท่ีระบบจะท างานได้ดีกว่า
มาตรฐานพื้นฐาน 

โดยสรุป  การวิจัยน้ีมีเป้าหมายเพื่อสร้างระบบดึงข้อมูลส่วนกฎหมายท่ีเหมาะสมตาม
ขอ้เท็จจริงท่ีเก่ียวขอ้งของคดีในศาลท่ีเขา้ถึงไดแ้ละแม่นย  ามากขึ้น ทางคณะผูว้ิจยัหวงัว่าจะลดความจ า
เป็นในการปรึกษาทนายความท่ีมีค่าบริการท่ีสูง และมอบเคร่ืองมือท่ีมีค่าส าหรับผูเ้ช่ียวชาญด้าน
กฎหมายและบุคคลท่ีเก่ียวขอ้งในกระบวนการพิจารณาคดีในศาล 
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Processing legal documents and understanding arrays of law sections has proven to be a 

challenging task for natural language processing. Determining the relevant law section for a court 
case often requires expensive consultations with lawyers, which many people cannot afford. Our goal 
is to create a system that can retrieve the appropriate law sections based on the relevant facts of a 
court case. 

To achieve this, we have gathered a comprehensive dataset of Supreme Court Cases from 
Thailand. Using a combination of machine learning and rule-based systems, we extract the facts from 
the plaintiff's and defendant's documents, enhancing the document's structure for further NLP 
analysis. Our proposed approach focuses on a few-shot law retrieval system, using plaintiff facts as 
input. This allows us to handle the wide range of law sections, including those that are rarely 
encountered or not present in the training set. Our system performs better than the standard 
supervised baseline and can handle previously unseen law sections. 

In summary, our research aims to address the difficulties in processing legal documents 
and determining relevant law sections for court cases. By creating a more accessible and accurate 
system, we hope to reduce the need for expensive lawyer consultations and provide a valuable tool 
for legal professionals and individuals involved in court proceedings. 
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บทที่ 1  
บทน า 

 

1.1 ที่มาและความส าคัญ 
ในปัจจุบันการเข้าถึงทนายความท่ีมีคุณภาพของประชาชนทั่วไปมีข้อจ ากัดอย่างมาก

เน่ืองจากจ านวนทนายความท่ีมีอยู่อาจไม่เพียงพอต่อความ ตอ้งการอีกทั้งยงัมีค่าบริการท่ีสูงซ่ึงท า
ให้มีประชาชนทัว่ไปจ านวนมากท่ี ไม่สามารถ เขา้ถึงขอ้มูลท่ี จ าเป็น เก่ียวกบัสิทธิ หนา้ท่ีและความ
รับผิดชอบ ทางกฎหมาย ท่ีตนมีอยูร่วมถึงการแกไ้ขขอ้พิพาททางกฎหมายท่ีอาจเกิดขึ้น หรือ ท่ีก าลงั
เกิดขึ้นอยู ่ 

ซ่ึงเป็นสาเหตุส าคญัท่ีท าให้เกิดคดีตกคา้งในศาลมีจ านวนมากเป็นเหตุมาจากกระบวนการ
พิจารณาคดีท่ีใช้เวลานานและจ านวนขอ้เท็จจริงของ คดีท่ีศาลต้องพิจารณามีมากเกินกว่าท่ีศาล
สามารถตดัสินไดใ้นระยะเวลาท่ีก าหนดไว ้เน่ืองจากสถานการณ์ดงักล่าวจึงจ าเป็นตอ้งมีวิธีท่ีช่วยให้
คดีเหล่าน้ี สามารถยติุหรือแกไ้ข ระหวา่งคู่ความไดโ้ดยไม่จ าเป็นตอ้งด าเนินเร่ืองไปสู่ ชั้นศาล 

จากการศึกษาพบว่ามีเพียงบางส่วนของขอ้พิพาทท่ีจ าเป็นตอ้งน าสู่การพิจารณาของศาลซ่ึง
ปัจจยัส าคญัท่ีช่วยในการก าหนดว่า ขอ้พิพาทหน่ึง ๆ จะถูกยุติโดยศาลหรือสามารถแกไ้ขระหว่าง
คู่ความได้คือ ความคาดหมาย เก่ียวกับผลลัพธ์ท่ีจะได้รับจากค าตัดสินของศาลในขอ้พิพาทนั้น 
กล่าวคือ หากคู่ความมีความเห็นท่ีตรงกนัเก่ียวกบัผลค าพิพากษาท่ีอาจเกิดขึ้นหากขอ้พิพาทนั้นถูก
น าสู่ศาล ท าให้สามารถตกลงกนัไดเ้พื่อประหยดัค่าใชจ่้าย รวมถึงลดตน้ทุนและค่าเสียโอกาสอ่ืน ๆ 
ท่ีเกิดจากการน าคดีไปสู่ศาล ในกรณี ท่ีเป็นเช่นนั้นขอ้พิพาทท่ีมีลกัษณะคลา้ยคลึงกบัคดีท่ีศาลเคยมี
ค าพิพากษา ในทิศทางของเร่ืองนั้น ๆ อาจไม่จ าเป็นตอ้งส่งขึ้นกระบวนพิจารณาคดี อีกคร้ังซ่ึงจะ
ช่วยใหศ้าลสามารถใชเ้วลาและทรัพยากรท่ีมีอยูใ่นการพิจารณาคดี ท่ีซับซอ้นและส าคญัมากกว่าได้
นอกจากน้ียงัตอ้งใชค้วามรู้ความสามารถ และความเช่ียวชาญของศาลในการตดัสินคดีอย่างถูกตอ้ง
และยติุส้ินเชิง 

จากการส ารวจสถิติคดีท่ีเขา้สู่กระบวนการพิจารณาในศาลในหลายปีท่ีผ่านมา พบว่าคดี
ละเมิด (Tort)เป็นหน่ึงในประเภทของคดีท่ีมีจ านวนมาก ท่ีสุดท่ีเขา้สู่ชั้นศาลดงันั้น คดีเหล่าน้ีเป็น
จุดเร่ิมต้นท่ีดีท่ีจะน าเสนอเพื่อ วิเคราะห์ ด้วย การประมวลผลภูมิปัญญาประดิษฐ์เพื่อสร้าง
แบบจ าลอง (Model) ท่ีสามารถท านายผลของค าพิพากษาของศาลในคดีละเมิดได้ โดยในขั้นตน้ 
คณะผูว้ิจยัมีเป้าหมายท่ีจะพฒันาแบบจ าลองเพื่อท านาย ขอ้กฎหมายท่ีเก่ียวขอ้งกบัค าพิพากษา เพื่อ
เป็นฐานในการพฒันาแบบจ าลองท านายผล ของค าพิพากษาในอนาคต 
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1.2 วัตถุประสงค์ 

1. เพื่อศึกษาและสร้างคลังข้อมูลค าพิพากษาศาลฎีกาเพื่อให้นักวิจัยสามารถศึกษาและ
น าไปใชป้ระโยชน์ในการวิจยัต่อไป 

2. เพื่อศึกษาและสร้างพฒันาแบบจ าลองท่ีสามารถใช้ในการเลือกกฎหมายท่ีเก่ียวขอ้งในคดี
ละเมิดจากค าใหก้าร 

1.3 ขอบเขตการด าเนินงาน 
1.  ขอ้มูลท่ีไชใ้นการสร้างคลงัขอ้มูลค าพิพากษาศาลฎีกานั้นมา จากการรวบรวมกจากขอ้มูลท่ี

ถูกเผยแพร่ในเว็บไซต์ระบบสืบคน้ค าพิพากษา ค าสั่งค  าร้องและค าวินิจฉัยศาลฎีกา(ศูนย์
เทคโนโลยีสารสนเทศและการส่ือสารในศาลฏีกา 2017) ทั้ งน้ีในการทดลองของ
แบบจ าลองจะใชเ้ฉพาะค าพิพากษาท่ีเก่ียวขอ้งกบัคดีละเมิดหรือก็คือคดีท่ีมีความเก่ียวขอ้ง
กบัประมวลกฎหมายแพ่งและพาณิชยว์า่ดว้ยละเมิดมาตรา 420 

2. การพฒันาแบบจ าลองเพื่อหามาตราท่ีเก่ียวขอ้ง ส่วนขอ้มูลน าเขา้ (input) จะประกอบดว้ย 3 
ประเภทตามท่ีไดก้ล่าวไวด้งัน้ี: 

2.1. ค าฟ้อง (Plaint): เป็นส่วนของค าพิพากษาท่ีถูกยกขึ้นโดยผูก้ล่าวหา ซ่ึงประกอบด้วยขอ้
กล่าวหาและขอ้มูลท่ีเก่ียวขอ้ง เช่น ความผิดท่ีถูกกล่าวหาและบทลงโทษท่ีอาจจะประกอบ
ค าพิพากษา 

2.2. ค าให้การ (Defense): เป็นส่วนของค าพิพากษาท่ีถูกยกมาโต้แยง้โดยผูถู้กกล่าวหา ซ่ึง
ประกอบดว้ยขอ้โตแ้ยง้และขอ้มูลท่ีเก่ียวขอ้ง เช่น การปรากฏฐานหรือเหตุท่ีสอดคลอ้งกบั
ค าฟ้อง 

2.3. ตวับทกฎหมาย (Legal Statute): เป็นส่วนท่ีถูกบญัญติัขึ้นและระบุมาตราท่ีเก่ียวขอ้งกบัคดี 
ซ่ึงสามารถใชเ้พื่อท าความเขา้ใจเก่ียวกบับทลงโทษท่ีอาจจะมีผลในการพิจารณาคดี 

3. ในการทดลองสร้างแบบจ าลองนั้นจะท าการทดลองดว้ยกนั 4 แบบจ าลอง 
3.1. Binary Classification (One vs All): แบบจ าลองน้ีใชใ้นการจ าแนกขอ้มูลออกเป็นสองกลุ่ม 

โดยใชเ้ทคนิค One vs All ซ่ึงแยกขอ้มูลในกลุ่มท่ีสนใจกบักลุ่มอ่ืนๆ  
3.2. การเรียนรู้ด้วยข้อมูลจ านวนน้อย (Few-Shot Learning) โดยใช้แบบจ าลอง Siamese 

Network: แบบจ าลอง Siamese Network ใช้ในการเรียนรู้จากจ านวนขอ้มูลท่ีจ ากดั (Few 
Shot) โดยท าการเปรียบเทียบความคลา้ยคลึงของคู่ของขอ้มูล และตดัสินใจว่าสองขอ้มูล
นั้นคลา้ยคลึงกนัหรือไม่ ในท่ีน้ีใชใ้นการหามาตราท่ีเก่ียวขอ้ง  
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3.3. การเรียนรู้โดยปราศจากขอ้มูลปฐมภูมิ (Zero-Shot Learning) โดยใชแ้บบจ าลอง Siamese 
Network: แบบจ าลอง Siamese Network ใชใ้นการท านายขอ้มูลท่ีไม่เคยเห็นมาก่อน (Zero 
Shot) โดยใชก้ารเรียนรู้จากขอ้มูลท่ีมีอยูเ่พื่อท านายส่ิงท่ีไม่เคยเห็นมาก่อน ในท่ีน้ีใชใ้นการ
หามาตราท่ีเก่ียวขอ้ง 

3.4. การโอนยา้ยการเรียนรู้ (Transfer Learning) โดยใช ้BERT (Bidirectional Encoder 
Representations from Transformers) ซ่ึงเป็นแบบจ าลองภาษาธรรมชาติท่ีถูกฝึกสอนดว้ย
ขอ้มูลใหญ่ และสามารถน ามาใชใ้นงานต่างๆ โดยแบบจ าลอง BERT สามารถท านายส่วน
หน่ึงของขอ้ความเพื่อหาค าตอบหรือความเหมาะสม การใช ้Transfer Learning จะช่วยให้
สามารถน าความรู้จากแบบจ าลองท่ีฝึกสอนแลว้มาใชใ้นงานท่ีมีขอ้มูลนอ้ย และให้
ประสิทธิภาพสูงขึ้น 

1.4 ขั้นตอนการด าเนินงาน 
1. รวบรวมขอ้มูลส าหรับท าวิจยั 
2. ศึกษาทฤษฎีท่ีเก่ียวขอ้ง 
3. ศึกษาคนควา้งานวิจยัท่ีเก่ียวขอ้ง 
4. ออกแบบแนวคิดส าหรับการวิจยั 
5. จดัเตรียมค าพิพากษาในรูปของขอ้มูลน าเขา้ 
6. ออกแบบและท าการทดลองแบบจ าลองพื้นฐาน 
7. ทดสอบและประเมินผลการทดลองแบบจ าลองพื้นฐาน 
8. ออกแบบและน าเสนอแบบจ าลองใหม่ 
9. ทดสอบและประเมินผลการทดลองแบบจ าลองใหม่ 
10. สรุปผลการทดลอง 
11. เผยแพร่งานวิจยั 
12. จดัท าเอกสารวิทยานิพนธ์ 

1.5 ประโยชน์ท่ีคาดว่าจะได้รับ 
เพื่อพฒันาแบบจ าลองเพื่อท านายขอ้กฎหมายท่ีเก่ียวขอ้งกบัค าพิพากษาในคดีละเมิดโดย

การระบุขอ้เทจ็จริง พร้อมทั้งเผยแพร่ชุดขอ้มูลค าพิพากษาท่ีพร้อมส าหรับการน าไปวิจยัหรือสร้าง
ระบบอ่ืนๆ ต่อไปในอนาคต 
1.6 ล าดับการจัดเรียงเน้ือหาในวิทยานิพนธ์ 
 เน้ือหาในวิทยานิพนธ์แบ่งออกเป็น 5 บท ไดแ้ก่ บทท่ี 1 บทน า อธิบายถึงท่ีมาและ
ความส าคญัของปัญหา วตัถุประสงคข์องงานวิจยั ขอบเขตงานวิจยั ประโยชน์ท่ีคาดวา่จะไดรั้บ และ
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ผลงานท่ีไดรั้บการตีพิมพจ์ากวิทยานิพนธ์ บทท่ี 2 ทฤษฎีและงานวิจยัท่ีเก่ียวขอ้ง บทท่ี 3 แนวคิด
และวิธีการวิจยั บทท่ี 4 การออกแบบและพฒันาเคร่ืองมือ และบทท่ี 5 การทดสอบและการวิเคราะห์
ผล 
1.7 ผลงานท่ีได้รับการตีพมิพ์จากวิทยานิพนธ์ 
ส่วนหน่ึงของวิทยานิพนธ์ฉบบัน้ีไดรั้บการตีพิมพบ์ทความทางวิชาการ 

Thaweesak Chusri, Sadanan Arsaibun, Peerapat Chokesuwattanaskul, Ekapol  
Chuangsuwanich, and Attapol T. Rutherford (2023). Few-Shot Law Retrieval System for  
Supreme Court Cases. Proceedings of The 20th International Joint Conference on  
Computer Science and Software Engineering (JCSSE2023), (page 84-89). 
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บทที่ 2 
ทฤษฎีและงานวิจัยที่เกีย่วข้อง 

 

 

2.1 ทฤษฎีท่ีเกี่ยวข้อง 
2.1.1 การฝังค า (Word Embedding) 

การฝังค า (W ord Em bedding) เป็นกระบวนการแปลงค าศัพท์หรือประโยคใน
ภาษาธรรมชาติเป็นเวกเตอร์ตวัเลขในเชิงคณิตศาสตร์ เพื่อให้สามารถน าค าหรือประโยคท่ีมี
ความหมายคลา้ยคลึงกนัในมุมมองคณิตศาสตร์ โดยมีจุดประสงค์ในการรักษาความหมาย
และความสัมพนัธ์ของค า หรือประโยคในการประมวลผลภาษาธรรมชาติหรืองานท่ีเก่ียวขอ้ง
กบัภาษาธรรมชาติ เช่น การจ าแนกหมวดหมู่ของเอกสาร (Document Classification) การ
แปลภาษา (Machine Translation) หรือการสร้างแบบจ าลองภาษา ธรรมชาติ อ่ืน ๆ  

ในกระบวนการฝังค าจะสร้างเวกเตอร์ท่ีแทนค าโดยให้ค  าท่ีมีความหมายคลา้ยคลึง
กนัมีเวกเตอร์ท่ีอยู่ใกลก้นัและค าท่ีไม่เก่ียวขอ้งกนัจะมีเวกเตอร์ท่ีอยู่ห่างกนั ดว้ยเวกเตอร์ท่ี
แทนชุดค าศพัท์เหล่าน้ี จะสามารถน ามาวิเคราะห์ ความคลา้ยคลึงระหว่างค าหรือประโยค
หรือน ามาใช้ในการเรียนรู้และสร้างแบบจ าลองท่ีมีประสิทธิภาพในงานท่ีเก่ียวข้องกับ
ภาษาธรรมชาติ เช่น การจ าแนกหมวดหมู่ของข้อมูล (Document Classification) การ
แปลภาษา (Machine Translation) หรือการสร้างแบบจ าลองภาษาธรรมชาติอ่ืน ๆ 

การฝังค าสามารถแบ่งออกเป็น 2 ประเภทหลกั คือวิธีการนับจ านวน (Count-based 
Methods) และวิธีการเชิงท านาย (Predictive Methods)  

2.1.1.1 วิธีการนับจ านวน (Count-based Methods) 
ใช้ในการสร้าง Word Embedding โดยใช้เทคนิคต่าง ๆ เช่น การสร้างดัชนีแฝง

หรือการวิเคราะห์ความหมายแฝง (Latent Semantic Indexing/Analysis: LSI/LSA) 
โดยความหมายของ ค าหน่ึงค าจะถูกก าหนดโดยค าท่ีเกิดรอบ ๆ ซ่ึงเก็บขอ้มูลความถ่ี 
ของค าท่ีเกิดร่วมไว้ในเวกเตอร์ ข้อดีของวิธีน้ีคือสามารถให้ค  าท่ี คล้ายคลึงกันมี
เวกเตอร์ท่ีอยู่ใกล้กัน แต่มีขนาดใหญ่และ มีค่าส่วนใหญ่จะเป็นศูนย์ท าให้ใช้งาน
ล าบากไดใ้นบางกรณี 
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2.1.1.2 วิธีการเชิงท านาย (Predictive Methods)  
จะใช้แบบจ าลองเรียนรู้ค าจากการท านายค าท่ีอยู่รอบ ๆ เพื่อให้ได้เวกเตอร์ท่ีมี

ขนาดเล็กและไม่มีค่าส่วนใหญ่เป็นศูนย ์(Dense Vector) สามารถใช้แบบจ าลองท่ีใช้
เทคนิคของโครงข่าย ประสาทเทียมได้ เช่น Word2Vec, GloVe และ FastText 
เวกเตอร์ท่ีไดจ้ากวิธีการเชิงท านายมีคุณสมบติัท่ีดีในการแสดงความหมายของค าและ
ประโยค และมกัน าไปใชใ้นงานประมวล ผลภาษาธรรมชาติต่าง ๆ 

2.1.2 การถดถอยโลจิสติก (Logistic Regression) 
การถดถอยโลจิสติก (Logistic Regression) หรือเอนโทรปีสูงสุด (Maximum 

Entropy: MaxEnt) เป็นแบบจ าลองการเรียนรู้ของเคร่ืองแบบมีผูส้อน (Supervised Machine 
Learning) ท่ีได้รับความนิยมในการสร้างเคร่ืองจ าแนกประเภทขอ้ความ (Text Classifier) 
เน่ืองจากสามารถแสดงความส าคัญของค่าสัญญาณแต่ละค่าท่ี แบบจ าลองเรียนรู้ได้อย่าง
ชดัเจน และง่ายต่อการปรับแต่งพารามิเตอร์ของแบบจ าลองในงานวิจยั (Jurafsky and Martin 
2008) การฝึกแบบจ าลองการถดถอยโลจิสติก สามารถแบ่งเป็น 2 ช่วงไดด้งัน้ี: 

2.1.2.1 ช่วงการปรับค่าน า้หนัก  
ในขั้นตอนน้ีจะก าหนดค่าน ้ าหนัก (weights) และค่าเอนเอียง (bias term) ของ

แบบจ าลองเพื่อให้แบบจ าลองสามารถปรับค่าสัญญาณท่ีได้จากข้อมูลเข้าใกล้ค่าท่ี
เหมาะสมท่ีสุดกบัผลลพัธ์ท่ีตอ้งการ 

2.1.2.2 ช่วงการทดสอบแบบจ าลอง 
หลงัจากไดค้่าน ้ าหนักและเอนเอียงท่ีเหมาะสมแลว้ แบบจ าลองจะถูกทดสอบดว้ย

ชุดข้อมูลทดสอบเพื่อหาความน่าจะเป็นท่ีตัวอย่างข้อความจะอยู่ในกลุ่มท่ีก าหนดไว ้
ผลลพัธ์ท่ีไดจ้ากแบบจ าลองคือความน่าจะเป็นท่ีขอ้ความจะอยู่ในกลุ่มท่ีก าหนด โดยใช้
ฟังกช์นัซิกมอยด ์(Sigmoid function) ในการค านวณ 

แบบจ าลองการถดถอยโลจิสติก ใช้ฟังก์ชันซิกมอยด์  เพื่อหาความน่าจะเป็น 
ผลลพัธ์ท่ีไดจ้ากแบบจ าลองจะเป็นไปไดเ้พียง 2 ค่า (Binary) ซ่ึงสามารถแทนค่าน้ีดว้ยตวั
แปร y ซ่ึงจะมีค่าเป็น 1 หากขอ้มูลมีความน่าจะเป็นท่ีจะอยู่ในกลุ่มท่ีก าหนด และค่าเป็น 0 
หากขอ้มูลไม่มีความน่าจะเป็นท่ีจะอยู่ในกลุ่มท่ีก าหนด แบบจ าลอง  Logistic Regression 
สามารถท านายค่าเหล่าน้ีไดจ้ากค่าน ้ าหนกั (Weight: w) และค่าความเอนเอียง (Bias Term: 
b) ท่ีถูกปรับในระหว่างกระบวนการฝึกแบบจ าลอง โดยค่าน ้ าหนักในท่ีน้ีหมายถึง
ความส าคญัของค่าสัญญาณของขอ้มูลรับเขา้ท่ีแบบจ าลอง ก าลงัเรียนรู้อยู่ และเป็นค่าท่ีบ่ง
บอกใหแ้บบจ าลอง รู้วา่ขอ้มูลนั้นควรเป็นค่าสัญญาณท่ีช้ีวา่เป็นผลเชิงบวก (Positive Label) 
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หรือค่าสัญญาณท่ีช้ีว่าเป็นผลเชิงลบ (Negative Label) ส่วนค่าความเอนเอียงเป็นค่าจ านวน
จริงท่ีบวกเขา้ไปในค่าของขอ้มูลรับเขา้ท่ีถ่วงน ้ าหนกัแลว้ในตอนสุดทา้ย ค่าน ้ าหนกัและค่า
ความเอนเอียงจะถูกปรับใหเ้หมาะสมในระหวา่งกระบวนการฝึกแบบจ าลอง ดงันั้น สมการ
ท่ีแสดงการท างานของแบบจ าลองการถดถอยโลจิสติก มีดงัน้ี 

𝑧 = (∑ 𝑤𝑖𝑥𝑖) + 𝑏

𝑛

𝑖=1

 (1) 

ให ้[n] แทนจ านวนขอ้มูลทั้งหมดท่ีถูกป้อนเขา้มาให้แบบจ าลอง 
และ (i) แทนล าดบัปัจจุบนัของขอ้มูล 

 
หลงัจากแบบจ าลองไดฝึ้กและปรับค่าน ้ าหนกั (w) แลว้ แบบจ าลอง จะใชค้่าน ้ าหนกัน้ีคูณ
กบัแต่ละค่าของขอ้มูลรับเขา้ (x) เพื่อค านวณค่าท่ีถ่วงน ้ าหนกัแลว้ของสัญญาณท่ีมี จากนั้น
แบบจ าลองจะหาผลรวมของค่าท่ีถ่วงน ้ าหนักแลว้ทั้งหมดของสัญญาณน้ี แลว้น าค่าน้ีไป
บวกกบัค่าความเอนเอียง (b) โดยท่ี z เป็นคะแนนท่ีป้ายก ากบันั้นไดรั้บ ส่วนส าคญัอยา่งยิ่ง
ในการฝึกแบบจ าลองการถดถอยโลจิสติก คือการใชฟั้งก์ชนัสูญเสีย (Loss Function) หรือ
ฟังก์ชันต้นทุน (Cost Function) เพื่อวดัความต่างระหว่างความน่าจะเป็นท่ีแบบจ าลอง 
ท านายกับความเป็นจริงของป้ายก ากับฟังก์ชันสูญเสียท่ีนิยมใช้ใน Logistic Regression 
และแบบจ าลอง ประสาทเทียมคือฟังก์ชันครอส-เอนโทรปี (Cross-entropy Loss) เม่ือ
แบบจ าลองค านวณความน่าจะเป็นของแต่ละป้ายก ากบัในขอ้มูลและน าผลลพัธ์ไปแปลง
เป็นค่าลอการิทึม (Logarithm) จะได้ค่าท่ีเรียกว่าลอการิทึมของความเป็นไปได้ (Log-
likelihood) จากสมการดงัต่อไปน้ี: 

 
แบบจ าลองการถดถอยโลจิสติก จะให้ความน่าจะเป็นสูงสุดในป้ายก ากบัท่ีถูกตอ้ง (y) เม่ือ

สามารถหาค่าน ้ าหนัก (w) ท่ีท าให้ลอการิทึมของความเป็นไปได้ลบ (Negative Log-

likelihood) น้ีต ่าท่ีสุด ซ่ึงสามารถท าได้ผ่านกระบวนการหาค่าน ้ าหนักท่ีเหมาะสมท่ีสุด 

(Optimization) โดยวิธีท่ีนิยมใช้คืออัลกอริทึมการเคล่ือนลงตามความชัน (Gradient 
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Descent Algorithm) เช่น สโตแคสติกเกรเดียนตเ์ดสเซนท์ (Stochastic Gradient Descent) 

และแบตชเ์กรเดียนตเ์ดสเซนท ์(Batch Gradient Descent) ซ่ึงลว้นมีหนา้ท่ีในการปรับหาค่า

น ้ าหนักท่ีท าให้ค่าสูญเสีย (Loss) ของแบบจ าลองต ่าท่ีสุด โดยสโตแคสติกเกรเดียนต์เดส

เซนทจ์ะค านวณและปรับค่าน ้ าหนกัในแต่ละขอ้มูล ในขณะท่ีแบตช์เกรเดียนตเ์ดสเซนทจ์ะ

ค านวณค่าและปรับค่าน ้ าหนักของข้อมูลทั้งหมดพร้อมกันก่อนท่ีจะด าเนินการปรับค่า

น ้าหนกัต่อไป 

2.1.3 Deep Averaging network (DAN) 
Deep Averaging Network (DAN) (Iyyer, Manjunatha et al. 2015) เป็นแบบจ าลอง

เชิงลึกท่ีถูกออกแบบมาเพื่อการ ประมวลผลภาษาธรรมชาติ (Natural Language Processing) 
ซ่ึงมีความสามารถใน การเรียนรู้ความหมายของประโยคหรือขอ้ความต่างๆ โดยใชห้ลกัการ
เฉล่ียขอ้มูลจาก เวกเตอร์ค า (word vectors) ท่ีสร้างจากแบบจ าลองท่ีถูกฝึกสอนล่วงหนา้ เช่น 
Word 2Vec หรือ GloVe และประมวลผลเฉล่ียผ่านเลเยอร์ลึก (deep layers) ของแบบจ า ลอง 
เพื่อใหไ้ดเ้วกเตอร์ประเมินความหมายของประโยคท่ีมีความแม่นย  า สูงขึ้น 

หลักการท างานของ Deep Averaging Network (DAN) สามารถอธิบายได้ตาม
ขั้นตอนต่อไปน้ี (ดงัภาพท่ี 1): 

 
รูปภาพ 1 Deep Averaging Network ท่ีมา (Iyyer, Manjunatha et al. 2015) 
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2.1.3.1 Word Embedding 
ในขั้นตอนแรกเน้ือหาของประโยคหรือขอ้ความจะถูกแปลงเป็น เวกเตอร์ค า 

ซ่ึงสามารถท าไดโ้ดยใชแ้บบจ าลอง Word Embedding เช่น Word2Vec หรือ GloVe ท่ี
ได้รับการฝึกสอนล่วงหน้า โดยแต่ละค าจะถูกแทนท่ีด้วยเวกเตอร์ท่ีเก่ียวข้องกับ
ความหมายของค านั้น ๆ 
2.1.3.2 Averaging 

เวกเตอร์ของค าทั้งหมดในประโยคหรือขอ้ความจะถูกเฉล่ียเพื่อสร้าง เวกเตอร์
เฉพาะของประโยค ได้แก่ ผลรวมของเวกเตอร์ค าทั้งหมดจะถูก แบ่งด้วย จ านวนค า 
ทั้งหมดในประโยค 
2.1.3.3 Deep Layers 

เวกเตอร์ประโยคท่ีได้จากขั้นตอนก่อนหน้าจะถูกน าเข้าสู่เลเยอร์ลึกของ
แบบจ าลอง เลเยอร์ลึกประกอบดว้ยเลเยอร์ประสาทเทียม (neural layers) ท่ีประกอบ
ไปด้วยเซลล์ประสาทท่ีมีการเช่ือมโยงกันอย่างชนิด แบบเต็มเชิง (fully connected) 
โดยแต่ละเลเยอร์จะมีการใช้ฟังก์ชัน เปิดสังวาดีเอฟเนิร์ (Rectified Linear Unit, 
ReLU) เพื่อเพิ่มประสิทธิ ภาพ ในการเรียนรู้และสกดัลกัษณะเชิงลึกของประโยค 

 
2.1.3.4 Classification 

ในขั้นตอนสุดทา้ยเวกเตอร์ท่ีไดจ้ากเลเยอร์ลึกจะถูกน าไปใช้ในการ จ าแนก
หรือท านายประเภทของประโยคโดยใช้เลเยอร์ท่ีมีการเช่ือม โยงแบบเต็มเชิง (fully 
connected layer) ซ่ึ งส่งผลลัพธ์ออกมาเป็นเวกเตอร์คลาสท่ีแสดงประเภทท่ี
แบบจ าลองไดท้ านายขึ้นมา 

2.1.4 โครงข่ายประสาทเทียมแบบคอนโวลูชัน (Convolutional Neural Network) 
โครงข่ายประสาทเทียมแบบคอนโวลูชนั (Convolutional Neural Network: CNN)  

(LeCun, Bengio et al. 2015) เป็นแบบจ าลองการเรียนรู้เชิงลึกท่ีใชใ้นการประมวลผลขอ้มูลท่ี
มีลกัษณะเป็นตารางหรือภาพ โดยเฉพาะอย่างยิ่งในงานประมวลผลภาพและการจ าแนกภาพ 
(image classification) ซ่ึง CNN ไดรั้บความนิยมและน ามาใช้อย่างแพร่หลายในหลากหลาย
งานดว้ยประสิทธิภาพและประสิทธิผลท่ีสูง 

CNN ถูกออกแบบมาเพื่อจ าลองการประมวลผลของสมองมนุษยใ์นการรับรู้และ 
จ าแนกภาพ โครงสร้างพื้นฐานของ CNN ประกอบด้วยชั้นคอนโวลูชัน (Convolutional 
Layer) และชั้นพูลล่ิง (Pooling Layer) ท่ีสลบักนัเพื่อสกดัคุณลกัษณะหรือลกัษณะท่ีน่าสนใจ
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ของภาพออกมาให้เป็นเอกลกัษณ์ (features) และชั้นแบบเพดาน (Fully Connected Layer) ท่ี
ใชใ้นการจ าแนกหรือคาดเดาผลลพัธ์ 

โครงสร้างหลกัของ CNN คือการใชต้วักรอง (filter) หรือเคอร์เนล (kernel) ในการ
ท าคอนโวลูชันบนภาพ ซ่ึงตวักรองจะเป็นแมทริกซ์ขนาดเล็กท่ีท าการคูณสมาชิกกบัพิกัด
หน่ึงๆของภาพ แล้วหาผลรวมเพื่อสร้างเอกลักษณ์ใหม่ (feature map) ของภาพ โดยท่ี
ต าแหน่งของเอกลกัษณ์จะขยายตามการเคล่ือนท่ีของตวักรองในการคอนโวลูชนั นอกจากน้ี 
การใช้ชั้นพูลล่ิง (pooling layer) จะช่วยลดขนาดของเอกลกัษณ์และสกดัคุณลกัษณะส าคญั
ออกมาเพื่อลดความซับซ้อนและความจ าเป็นในการค านวณ  โดยการฝึกฝน (training) ของ 
CNN นั้นใช้กระบวนการถดถอยแบบหลายชั้น (backpropagation) เพื่อปรับค่าน ้ าหนักและ
พารามิเตอร์ในแบบจ าลองเพื่อให้ไดผ้ลลพัธ์ท่ีใกลเ้คียงกบัผลลพัธ์ท่ีถูกตอ้ง ซ่ึงการปรับค่า
น ้ าหนักและพารามิเตอร์จะใช้อลักอริทึมการเรียนรู้เชิงความลึกเช่นอลักอริทึมการเรียนรู้
ออกแบบใหม่ (Adam) หรืออลักอริทึมการเรียนรู้มีเสถียรภาพ (SGD with Momentum) เพื่อ
ปรับค่าน ้าหนกัใหล้ดค่าสูญเสีย (loss) อยา่งมากท่ีสุด (ดงัตวัอยา่งภาพท่ี 2) 

 
รูปภาพ 2 กระบวนการใช้แบบจ าลอง CNN กับข้อความ (Zhang and Wallace 2015) 
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ด้วยการคดัลอกและรวมกันของชั้นคอนโวลูชันและชั้นพูลล่ิงต่างๆ ของ CNN 
สามารถจบัคุณลกัษณะท่ีซับซ้อนของภาพไดอ้ย่างมีประสิทธิภาพ และสามารถจดัล าดับ
หรือจ าแนกภาพในกลุ่มหรือประเภทท่ีต่างกนัได.้ โดย CNN ไดรั้บความนิยมอย่างมากใน
งานท่ีเก่ียวข้องกับการประมวลผลภาพ เช่น การจดจ าใบหน้า (face recognition), การ
ตรวจจับวตัถุ (object detection), การประมวลผลภาพทางการแพทย์ (medical image 
processing), และการประมวลผลภาพทางดา้นส่ือสารมวลชน (media processing) ซ่ึงมีการ
ประยกุตใ์ชท่ี้หลากหลายและมีผลลพัธ์ท่ีดีในงานน้ี 

2.1.5 โครงข่ายประสาทเทียมแบบวงวน (Recurrent Neural Network) 
โครงข่ายประสาทเทียมแบบวงวน (Recurrent Neural Network, RNN) เป็น

แบบจ าลองท่ีสามารถประมวลผลขอ้มูลท่ีมีการเรียงตวัเป็นล าดับได้อย่างมีประสิทธิภาพ 
โดยเฉพาะอย่างยิ่งในการประมวลผลข้อมูลท่ีเป็นรูปประโยค โดยไม่จ าเป็นต้องก าหนด
จ านวนค าในประโยคล่วงหน้า ท าให้ RNN เป็นแบบจ าลองท่ีมีประโยชน์อย่างมากในงานท่ี
เก่ียวข้องกับการประมวลผลภาษาธรรมชาติ โดยท่ีผลลัพธ์ท่ีได้จากแบบจ าลอง RNN 
สามารถน าไปใชใ้นการจ าแนกขอ้ความ (Text Classification) หรือน ามาใชใ้นการก ากบัช่ือ
หรือชนิดของหน่วยภาษาในขอ้ความ (Sequence Labeling) เช่น การรู้จ าช่ือเฉพาะ (Named-
entity Recognition) เป็นต้น ซ่ึง RNN มีส่วนประกอบส าคัญท่ีช่วยในการประมวลผล
ภาษาธรรมชาติ คือ เวกเตอร์ของค าท่ีผ่านการเรียนรู้โดยใชชุ้ดขอ้มูลอ่ืนท่ีไดรั้บการเรียนรู้ไว้
ล่วงหน้า (Pretrained Word Embedding) เป็นตวัอย่างของแบบจ าลองการเรียนรู้เชิงลึกท่ีได้
กล่าวถึงขา้งตน้ 

แบบจ าลอง Vanilla RNN เป็นแบบจ าลองพื้นฐานท่ีมีโครงสร้างไม่ซับซ้อน ของ
แบบจ าลองแบบ RNN เรียกว่า Vanilla Recurrent Neural Network (Vanilla RNN) วิธีการ
ท างานของแบบจ าลองดงักล่าวคือการน า Word Embedding (x) มาต่อกับเวกเตอร์กระตุน้
แอบแฝง (Hidden Activation Vector: h) แลว้จึงน ามาคูณกบัเมทริกซ์ค่าน ้ าหนัก (Wh) และ
บวกดว้ยเวกเตอร์ค่าความเอนเอียง (bh) ก่อนน าเขา้ไปประมวลผลในฟังกช์นักระตุน้ท่ีไม่เป็น
เชิงเส้นตรง (Non-linear Activation Function) เช่น ฟังก์ชันไฮเพอร์โบลิกแทนเจนต ์
(Hyperbolic Tangent: tanh) ดงัรูปท่ี 3 โดยมีลกัษณะท่ีคลา้ยกบัโครงข่ายประสาทเทียมแบบ
แพร่ไปขา้งหน้า สุดท้ายจะได้เวกเตอร์กระตุน้แอบแฝงของค าท่ีต าแหน่งนั้นซ่ึงได้ซึมซับ
ขอ้มูลจากต าแหน่งท่ีผ่านมาและขอ้มูลจากค าท่ีอยู่ในต าแหน่งปัจจุบัน ซ่ึงจะถูกน าไปใช้
ค  านวณเวกเตอร์กระตุน้แอบแฝงในต าแหน่งถดัไป หรือน าไปใชเ้ป็นเวกเตอร์ค่าสัญญาณใน
การท านายป้ายก ากบัได ้
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รูปภาพ 3 แผนภาพการท างานของแบบจ าลอง Vanilla RNN 

ปัญหาท่ีพบบ่อยในการใช้แบบจ าลอง Vanilla RNN คือปัญหาของการสอดคลอ้งกับการ
ปรับค่าเกรเดียนท่ีมีขนาดต่างกัน ซ่ึงอาจท าให้แบบจ าลองไม่สามารถเรียนรู้ได้อย่างมี
ประสิทธิภาพสูงสุด ปัญหาน้ีเกิดจากการค านวณหาค่าเกรเดียนท่ีเหมาะสมท่ีสุดใน
กระบวนการปรับค่าน ้ าหนกั ซ่ึงเป็นกระบวนการท่ีมีการคูณกนัหลายขั้นตอน ท าให้ตวัเลข
ท่ีมีค่านอ้ยมีค่าลดลงไปเร่ือย ๆ จนไม่มีผลต่อการเรียนรู้ของแบบจ าลอง หรือตวัเลขท่ีมีค่า
มากก็จะถูกขยายเพิ่มขึ้นจนท าใหค้่าน ้าหนกัมีค่าสูงจนเกินไป (Exploding Gradient) ในการ
ใช้แบบจ าลอง RNN จึงมีการพฒันาแบบจ าลอง RNN ชนิดอ่ืนเช่น LSTM (Long-short 
Term Memory) หรือ GRU (Gated Recurrent Unit) ในการควบคุมค่าเกรเดียนให้อยู่ในช่วง
ท่ี เหมาะสม ซ่ึงท าให้แบบจ าลองท่ี มีขนาดต่าง ๆ สามารถเรียนรู้เพื่อหาขนาดของ
แบบจ าลองท่ีมีประสิทธิภาพสูงสุดได ้

โครงข่ายประสาทเทียมแบบวงวนเป็นแบบจ าลองท่ีมีความสามารถสูงเพราะ
สามารถเก็บความหมายจากขอ้ความไดโ้ดยไม่ขึ้นอยู่กบัความกวา้งของฟิลเตอร์เหมือนกบั
แบบจ าลอง CNN ในกรณีท่ีฟิลเตอร์ของ CNN มีขนาด 3 ค า แบบจ าลองจะไม่สามารถเก็บ
ความหมายจากกลุ่มค าท่ีรวมกนัแลว้มีความหมายใหม่ขนาด 4 ค าขึ้นไปได ้ในทางตรงขา้ม
แบบจ าลองแบบ LSTM เป็นแบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบวงวนแบบหน่ึงท่ี
สามารถประมวลผลข้อความโดยไม่จ ากัดจ านวนค าด้วยการใช้ เมทริกซ์ค่าน ้ าหนักเดิม
ส าหรับทุกค า ทุกต าแหน่งของประโยค บางคร้ังแบบจ าลอง RNN แบบ GRU จะถูก
น ามาใชแ้ทนแบบจ าลองแบบ LSTM เน่ืองจากสามารถประมวลผลไดเ้ร็วกว่า ทั้งน้ีทั้งสอง
แบบจ าลองนั้ นมีส่วนประกอบท่ีส าคัญคือ (1) เซลล์จดจ า (Memory Cell) และ (2) 
โครงข่ายประตูควบคุมการไหลของขอ้มูล (Gating Network) 
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เซลล์จดจ า (c ในรูปท่ี 4) ในแบบจ าลอง LSTM เป็นส่วนท่ีเก็บความหมายท่ีไดม้าจากค าท่ี
ประมวลผลมาแล้วเพื่อน ามาเป็นบริบทในการประมวลผลค าถัดไป อีกหน่ึงข้อดีของ
แบบจ าลอง LSTM คือการควบคุมการไหลของขอ้มูล (Gating) ซ่ึงไดรั้บแรงบนัดาลใจมา
จากการต่อแผงวงจร ประตู (Gate) เป็นส่วนท่ีปิดเปิดเพื่อเลือกว่าจะน าส่วนใดจากค าใหม่
เขา้มาเป็นส่วนหน่ึงของเซลล์จดจ าและเวกเตอร์กระตุน้แอบแฝง (h ในรูปท่ี 2.11) ท าให้
แบบจ าลองน้ีมีความหลากหลายมากขึ้น แม้แบบจ าลองจะสามารถถูกออกแบบให้มี
รายละเอียดต่างกนัได ้แต่ส่วนท่ีส าคญัท่ีสุดคือการมีประตูเลือกลืม (Forget Gate) เพื่อเลือก
ส่วนท่ีจะน าเขา้มาเพิ่มเติม และผสมกบัความหมายท่ีประมวลผลมาแลว้ แบบจ าลอง LSTM 
จะประมวลผลค าจากซ้ายไปขวา เม่ือประมวลผลครบทุกค าแลว้จะไดเ้วกเตอร์กระตุน้แอบ
แฝงต าแหน่งล่าสุด ซ่ึงเป็นเวกเตอร์เก็บขอ้มูลระดบัประโยค (Sentence Embedding) ท่ีจะ
ถูกน าไปใช้ในการจ าแนกขอ้ความต่อไป แบบจ าลอง LSTM คลา้ยกบัโครงข่ายประสาท
เทียมเฉล่ียเชิงลึก (Deep Averaging: DAN) และโครงข่ายประสาทเทียมแบบคอนโวลูชนั 
(Convolutional Neural Network: CNN) ในเร่ืองของการเก็บขอ้มูลระดบัประโยค 

 

 
รูปภาพ 4 แผนภาพแบบจ าลอง LSTM (Ismail, Wood et al. 2018) 

 
รูปภาพ 5 LSTM มีการประมวลผลค าแต่ละค า โดยใช้สมการดังนี ้(Ismail, Wood et al. 2018) 

σ คือ ฟังกช์นัซิกมอยด์โลจิสติก (Logistic Sigmoid Function)  
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⊙ คือ ผลคูณแบบ Hadamard (การหาผลคูณแบบมิติต่อมิติ) 
Wi Wf Wo Wc คือ เมทริกซ์ค่าน ้ าหนกัแบบวงวน (Recurrent Weight Matrix) ของ

ประตูเลือกรับ (Input Gate) ประตูเลือกลืม (Forget Gate) ประตูเลือกส่ง (Output Gate) และ
ประตูเลือกขอ้มูล (Input Modulate Gate) ตามล าดบั 

bi bf bo bc คือ ค่าความเอนเอียงของประตูเลือกรับ (Input Gate) ประตูเลือกลืม 
(Forget Gate) ประตูเลือกส่ง (Output Gate) และประตูเลือกขอ้มูล (Input Modulate Gate) 
ตามล าดบั 

ht คือ เวกเตอร์กระตุน้แอบแฝงท่ีค านวณมาจากค าท่ี t ของขอ้ความน้ี 
it, ft, ot, c~t ct คือประตูเลือกรับ (Input Gate) ประตูเลือกลืม (Forget Gate) ประตู

เลือกส่ง (Output Gate) ประตูเลือกขอ้มูล (Input Modulate Gate) และเซลลจ์ดจ า (Memory 
Cell) ตามล าดบั ซ่ึงเป็นเวกเตอร์ท่ีมีขนาดเท่ากนัทั้งหมด 

 
2.1.6 แบบจ าลองตัวเข้ารหัสแบบสองทิศทางในรูปแบบตัวแปลง (Bidirectional Encoder 
Representations from Transformers: BERT) 

แบบจ าลองตวัเขา้รหัสแบบสองทิศทางในรูปแบบตวัแปลง (Bidirectional Encoder 
Representations from Transformers: BERT) มีโครงสร้างท่ีประกอบด้วย Transformer 12 
ชั้นท่ีเช่ือมต่อกัน แต่ละชั้นเป็นโมดูล Transformer ท่ีมีลักษณะเหมือนกัน โดยรับข้อมูล 
(input) เป็น Word Embedding ของแต่ละค าในข้อความ และส่งขอ้มูลออก (output) เป็น 
Word Embedding ท่ีผ่านการประมวลผลเพื่อวิเคราะห์บริบทของค าอ่ืนๆ ในขอ้ความดว้ยกนั 
การค านวณหา Word Embedding ในแบบจ าลอง BERT ใชก้ลไกท่ีเรียกว่า Self-attention ซ่ึง
ใชใ้นการหา Word Embedding ของแต่ละค าโดยการเฉล่ียแบบถ่วงน ้ าหนกัของค าทั้งหมดท่ี
อยู่ในประโยคนั้น ค่าน ้ าหนักท่ีให้กับ Word Embedding แต่ละค าเรียกว่า Attention ซ่ึง
ค านวณโดยใชค้่า Word Embedding ทั้งหมด 3 ชุด คือ: 

Query: Word Embedding ของค าท่ีตอ้งการวิเคราะห์และค านวณหา Embedding 
เพื่อน าออกมาเป็นขอ้มูลส่งออก (output) 

Key: Word Embedding ของค าอ่ืนๆ ท่ีอยูใ่นขอ้ความ 
Value: Word Embedding ท่ีใช้ในการค านวณค่าเฉล่ียแบบถ่วงน ้ าหนัก เพื่อน า

ออกมาเป็นขอ้มูลส่งออก (output) 
ใน Transformer แต่ละชั้ น  Embedding ของค าทุกค าในรายการค าศัพท์ของ 

แบบจ าลองไม่ถูกสร้างเป็น Embedding ท่ีเจาะจงส าหรับแต่ละค า แต่จะมีการ ค านวณ
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เวก เตอร์  Q uery (q), K ey (k), และ  V alue (v) โดยใช้ก ารแปลงเชิ ง เส้น  (L inear 
Transformation) กล่าวคือ Word Embedding ของค าท่ีตอ้งการหา เวกเตอร์ Query จะถูกคูณ
กับเมทริกซ์ค่าน ้ าหนักส าหรับ Query (WQ) ส่วนการค านวณเวกเตอร์ Key และเวกเตอร์ 
Value นั้นใช้กระบวนการแปลงเชิงเส้น โดยการคูณด้วยเมทริกซ์ค่าน ้ าหนักส าหรับ Key 
(WK) และเมทริกซ์ค่าน ้าหนกัส าหรับ Value (WV) ตามล าดบั 

𝑞𝑖 = 𝑊𝑄  𝑥𝑖 (2) 
𝑘𝑖 = 𝑊𝑘  𝑥𝑖 (3) 
𝑣𝑖 = 𝑊𝑣 𝑥𝑖 (4) 

โดยท่ี xi qi ki vi เป็น Word Embedding, เวกเตอร์ Query, เวกเตอร์ Key และ
เวกเตอร์ Value ตามล าดบั 

 
รูปภาพ 6 แผนภาพการค านวณเวกเตอร์ Query เวกเตอร์ Key และเวกเตอร์ Value ของแต่ละค าท่ี

ปรากฏในข้อความ (Alammar 2018) 

หลงัจากท่ีไดเ้วกเตอร์ Query, เวกเตอร์ Key และเวกเตอร์ Value ของทุกค าในขอ้ความแลว้ 
การค านวณ Attention ของค าแต่ละค าท่ีอยู่ในขอ้ความไดม้าจากการหาผลคูณเชิงสเกลาร์ 
(Dot Product) ของเวกเตอร์ Query และเวกเตอร์ Key ดงัรูปท่ี 7 

 
รูปภาพ 7 แผนภาพการค านวณ attention ของค าท่ีอยู่ใกล้เคียง (Alammar 2018) 
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ยกตวัอย่างประโยคท่ีมีค าวา่ Thinking Machines เป็นจ านวน 2 ค า ขั้นตอนแรกเร่ิมจากการ
ค านวณหา Embedding ของค าวา่ Thinking ท่ีอยูใ่นประโยคน้ีโดยการหาผลคูณเชิงสเกลาร์
ของเวกเตอร์ Query ของค าว่า Thinking และเวกเตอร์ Key ของค าว่า Machines แลว้จะได้
ผลลพัธ์ออกมาเป็นค่า Attention ของค าว่า Thinking ท่ีใหก้บัค าว่า Machines จากนั้นหาผล
คูณเชิงสเกลาร์ของเวกเตอร์ query ของค าว่า Thinking และเวกเตอร์ Key ของค าว่า 
Thinking แลว้จะได้ผลลัพธ์ออกมาเป็นค่า Attention ของค าว่า Thinking ท่ีให้กับค าว่า 
Thinking (ซ่ึงเป็นท่ีมาของค าว่า Self-attention) เม่ือกระบวนการน้ีเสร็จส้ิน ขั้นตอนต่อไป
คือการค านวณหา Embedding ตวัใหม่ของค าว่า Thinking โดยน า เวกเตอร์ value ของค าว่า 
Thinking มาเฉล่ียกับเวกเตอร์ Value ของค าว่า Machines โดยถ่วงการหาค่าเฉล่ียดว้ยค่า 
Attention ท่ีค  าว่า Thinking ให้กบัตวัเอง และให้กบัค าว่า Machines ตามล าดบั กลไก Self-
attention จึงเปรียบเสมือนการวิเคราะห์ความหมายของค าแต่ละค า โดยตอ้งน าค าท่ีอยูร่อบ 
ๆ มาวิเคราะห์ร่วม และไม่ใช่ทุกค าจะมีบทบาทในการแปลความหมายเท่ากนัหมด กลไกน้ี
จึงเป็นกลไกท่ีมีประสิทธิภาพมากท่ีท าให้เคร่ืองไดเ้รียนรู้ว่าค าใดควรวิเคราะห์ร่วมกบัค า
ใดบา้ง จึงจะเขา้ใจความหมายของค า ๆ นั้น และความหมายโดยรวมของทั้งประโยคได ้

 

รูปภาพ 8 แผนภาพการประกอบสร้าง Word Embedding ใหม่จาก Attention และเวกเตอร์ Value  
(Alammar 2018) 

การค านวณค่า Attention สามารถเขียนเป็นสูตรได้ดังน้ี : สมมติให้  xi เป็น W ord 
Embedding ของค าท่ี i ท่ีถูกป้อนผ่านกระบวนการ Self-attention แลว้ และ xj เป็น Word 
Embedding ของค าท่ีอยูร่อบ ๆ 

𝑎𝑗 = 𝑠𝑜𝑓𝑡𝑚𝑎𝑥(Σ𝑗𝑞𝑖  ⋅ 𝑘𝑗) (5) 
𝑧𝑖 = Σ𝑗𝑣𝑗 ⋅ 𝑎𝑗 (6) 
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โดยท่ี aj คือค่า Attention ท่ีให้กบัค าท่ี j ในขอ้ความ และ softmax คือ ฟังก์ชนั softmax ท่ี
ค  านวณลงไปบนค าแต่ละค าในประโยค ส่วน zi คือ Word Embedding ตวัใหม่ท่ีไดจ้ากการ
ค านวณจากเวกเตอร์ Value (vj) ท่ีอยูร่อบ ๆ 

สถาปัตยกรรม Transformer ในแบบจ าลอง BERT ใชก้ารท า Self-attention โดย
ตวัแบบจ าลองน้ีจะใชก้ารค านวณ Self-attention กบัทุกค าในขอ้ความ เพื่อใหไ้ด ้Word 

Embedding ชุดใหม่ส าหรับทุกค า เพื่อน าไปประมวลผลต่อและส่งใหช้ั้น Transformer อ่ืน 
ๆ ไดป้ระมวลผลต่อดว้ยสมการเดียวกนั อยา่งไรก็ตาม ชุดพารามิเตอร์ Query, Key, และ 
Value จะมีค่าท่ีแตกต่างกนัในแต่ละชั้น และจะถูกปรับแต่งใหเ้ป็นค่าท่ีสามารถให ้Word 

Embedding ท่ีเป็นประโยชน์โดยการเรียนรู้จากขอ้มูลชุดอ่ืนมาก่อน (pretraining) นอกจาก 
Self-attention แลว้ Transformer ยงัมีส่วนประกอบอ่ืน ๆ เขา้มาช่วยในการแปลงค่าดว้ย

 
รูปภาพ 9 แผนภาพการเข้ารหัสของต าแหน่งค า และการบวกและการปัดให้เป็นค่าปกติ (Alammar 

2018) 

Positional Encoding เป็นกระบวนการท่ีท าให้ค่าของ Embedding เปล่ียนแปลง
ตามต าแหน่งท่ีเกิดขึ้น โดย Self-attention ไม่ค  านึงถึงต าแหน่งและล าดบัของค า ซ่ึงส่งผล
ให ้Positional Encoding เป็นส่ิงส าคญัในการเพิ่มความเขา้ใจใหก้บัแบบจ าลอง ผลลพัธ์ของ 
Self-attention ไม่ไดเ้ป็นผลลพัธ์ส่งออกโดยตรง แต่จะถูกบวกกบัขอ้มูลรับเขา้และปรับค่า
ให้เป็นค่าปกติ จากนั้นผลลพัธ์จะถูกส่งให้กบัโครงข่ายประสาทเทียมแบบแพร่ไปขา้งหนา้ 
หลงัจากนั้นจะมีกระบวนการ add and normalization อีกคร้ังก่อนท่ีจะไดผ้ลลพัธ์สุดทา้ย
เป็นผลลพัธ์ส่งออกของ Transformer 

แบบจ าลอง Transformer ประกอบด้วยพารามิเตอร์จ านวนมากในแต่ละชั้น 
แบบจ าลอง BERT ใช้ Transformer 9-12 ชั้น การฝึกแบบจ าลองน้ีต้องใช้พารามิเตอร์
จ านวนมาก โดยกระบวนการ Pretraining เป็นกระบวนการท่ีฝึกพารามิเตอร์ทั้งหมดใน
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แบบจ าลองโดยให้เรียนรู้จากขอ้มูลชุดใหญ่ ๆ ของขอ้ความ จะท าให้แบบจ าลองมีความรู้
เก่ียวกบัภาษามาก่อนท่ีจะน าไปใชใ้นงานอ่ืน ๆ กระบวนการ pretraining น้ีคลา้ยกบัการฝัง
ค า (Word Embedding) แต่ BERT นั้นฝึกเรียนความหมายของค าและบริบทในขอ้มูลใน
เวลาเดียวกนั เรียกว่าการฝังค าแบบใชบ้ริบทประกอบ (Contextualized Word Embeddings) 
ผลลัพธ์ท่ีได้คือ Contextualized Word Embedding และ Sentence Embedding ของทั้ ง
ประโยค ซ่ึงสามารถน าไปใชใ้นงานอ่ืน ๆ 

Masked Language Modeling เป็นงานส าคญัในการฝึกแบบจ าลอง Transformer 
เพื่อเพิ่มความรู้ใหก้บั Transformer เก่ียวกบัค าศพัทท่ี์เจอในคลงัขอ้มูล รวมถึงความสามารถ
ในการประมวลผลความหมายของค าศพัทใ์นบริบทของประโยคท่ีไม่เคยพบมาก่อน การท า 
Masked Language Modeling คลา้ยกบัวิธีการ word2vec (Continuous bag-of-word) โดย
สุ่มค าในข้อความแล้วแทนค าด้วยสัญลักษณ์  [MASK] แล้วให้ป้อนข้อความเข้าสู่ 
Transformer เพื่อค านวณ Word Embedding ท่ีน าไปเป็นขอ้มูลรับเขา้ให้กบั Transformer 
ต่อไป แบบจ าลอง BERT ใช้ Transformer 9 ชั้นส าหรับ BERT base และ 12 ชั้นส าหรับ 
BERT ชุดใหญ่ โดยผลลพัธ์คือ Word Embedding ตวัสุดทา้ยท่ีเก็บความหมายของค าท่ีถูก
วิเคราะห์ในบริบทของประโยค ซ่ึงน าไปท านายค าท่ีถูกปิดไว ้

 

รูปภาพ 10 แผนภาพกระบวนการ Pretraining แบบจ าลอง BERT โดยการใช้ Masked Language 
Modeling Task (Alammar 2018) 

ในกระบวนการ Pretraining ของแบบจ าลอง Transformer เช่น BERT นั้น มกัจะ
ใช้ข้อมูลดิบท่ีมีขนาดอย่างน้อยพนัล้านค าเพื่อฝึกแบบจ าลอง โดยมีจ านวนพารามิเตอร์
ทั้งหมดในแบบจ าลอง BERT base อยู่ท่ี 110 ลา้นตวั และในแบบจ าลอง BERT ชุดใหญ่ 
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จ านวนพารามิเตอร์ทั้งหมดอยู่ท่ี 340 ลา้นตวั ในกระบวนการ Pretraining น้ี จ าเป็นตอ้งใช้
เวลาประมาณ 12 วนัในการฝึกแบบจ าลอง BERT โดยใช้เคร่ืองคอมพิวเตอร์ท่ีมี GPU รุ่น 
V100 เพื่อท าการค านวณ ซ่ึงเป็นเคร่ืองคอมพิวเตอร์ท่ีมีพลงัการค านวณสูงและมีราคาแพง 
ในกรณีน้ีใชจ้ านวนเคร่ืองคอมพิวเตอร์ 8 เคร่ืองเพื่อฝึกแบบจ าลองในเวลาท่ีเหมาะสม 

อย่างไรก็ตาม ขอ้ดีของ BERT คือ เม่ือแบบจ าลองผ่านกระบวนการ Pretraining 
เรียบร้อยแลว้ สามารถน าแบบจ าลองไปประยุกต์ใช้กับงานทางภาษาต่าง ๆ ได้มากมาย 
เน่ืองจากความรู้ท่ีเกิดขึ้นจากกระบวนการน้ีสามารถถูกถ่ายทอดไปใช้ในงานอ่ืน ๆ ได ้
ยกตวัอย่างเช่น สามารถท ากระบวนการปรับจูน (Fine-tuning) แบบจ าลอง BERT ให้เขา้
กบังานท่ีตอ้งการการเรียนรู้แบบมีผูส้อน (Supervised Learning) โดยใหแ้บบจ าลองมีขอ้มูล
ตวัอย่างท่ีชดัเจนเก่ียวกบัขอ้มูลรับเขา้และขอ้มูลส่งออก โดยอาจจะมีจ านวนขอ้มูลท่ีไม่มาก 
และไม่เหมาะส าหรับการใช้แบบจ าลองท่ีไม่ผ่านกระบวนการ Pretraining และการ
ถ่ายทอดความรู้ 

 
รูปภาพ 11 แผนภาพกระบวนการ Fine-tuning เพ่ือถ่ายทอดความรู้จากแบบจ าลองท่ีถูกเทรนมาก่อน

ส่วนหน่ึง (Alammar 2018) 

ในกระบวนการ Fine-tuning จะน าแบบจ าลอง BERT ท่ีผ่านกระบวนการ 
Pretraining มาปรับแต่งให้เหมาะสมกับงานท่ีตอ้งการ โดยมีขอ้มูลตวัอย่างท่ีชัดเจนเป็น
แนวทางในการปรับแต่ง แบบจ าลอง BERT ท่ีถูกฝึกมาล่วงหนา้ผา่นขอ้มูลหลายพนัลา้นค า
จะถูกปรับแต่งเพื่อให้เขา้กบับริบทของงานนั้น ๆ โดยจะเรียกกระบวนการน้ีวา่ Fine-tuning 
ซ่ึงเป็นขั้นตอนท่ีท าให้แบบจ าลองเขา้ใจความหมายของค าศพัท์ทั้งแบบไม่มีบริบทและ
แบบมีบริบท รวมถึงกฎไวยากรณ์ต่าง ๆ ท่ีส่งผลต่อการตีความหมายของค าและประโยค 
จากนั้นสามารถน าแบบจ าลองท่ีมีความรู้ทางภาษาเพื่อประยุกต์ใชใ้นงานต่าง ๆ ท่ีมีความ
เฉพาะดา้นมากขึ้นและปรับความรู้ทางภาษาไปดว้ยในเวลาเดียวกนั โดยการปรับจูนน้ีจะท า
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ให้แบบจ าลอง BERT เป็นตวัสกดัค่าสัญญาณ (Feature Extractor) ท่ีสามารถใช้ในงานท่ี
ตอ้งการการประมวลผลภาษาธรรมชาติได ้

 
2.1.7 การเรียนรู้ด้วยข้อมูลจ านวนน้อย (Few-Shot Learning) และการเรียนรู้โดยปราศจาก
ข้อมูลปฐมภูมิ (Zero-Shot Learning)  

ในปัจจุบนั เพื่อสร้างแบบจ าลองดว้ยเทคนิคการเรียนรู้ของเคร่ือง จ าเป็นตอ้งใชชุ้ด
ข้อมูลขนาดใหญ่เพื่อปรับค่าน ้ าหนักและค่าความเอนเอียงของแบบจ าลอง เพื่อให้การ
ท านายของแบบจ าลองมีความแม่นย  าและคลา้ยคลึงกับผลลพัธ์จริงมากท่ีสุด การใช้ชุด
ข้อมูลขนาดใหญ่ช่วยลดค่าสูญเสีย (Loss) และเพิ่มความแม่นย  า (Accuracy) ของ
แบบจ าลองได้ โดยมีความเช่ือมัน่ว่า แบบจ าลองท่ีถูกฝึกด้วยชุดขอ้มูลมากเพียงพอจะมี
ความสามารถในการท านายผลท่ีแม่นย  ามากขึ้น เน่ืองจากมีขอ้มูลมากขึ้นท่ีสามารถสอน
แบบจ าลองได้ดีขึ้น อย่างไรก็ตาม การฝึกแบบจ าลองด้วยชุดข้อมูลขนาดใหญ่มีความ
ตอ้งการตน้ทุนท่ีสูง ไม่ว่าจะเป็นค่าใช้จ่ายในการรวบรวมขอ้มูล ค่าใช้จ่ายในการท าความ
สะอาดขอ้มูล และเวลาในการฝึกแบบจ าลองท่ีเพิ่มขึ้น จึงตอ้งมองหาวิธีการลดตน้ทุนใน
การพฒันา ซ่ึงการเรียนรู้ดว้ยขอ้มูลจ านวนน้อย (Few-shot Learning) และการเรียนรู้โดย
ปราศจากขอ้มูลปฐมภูมิ (Zero-shot Learning) เป็นวิธีหน่ึงท่ีสามารถน ามาช่วยลดตน้ทุนใน
การพฒันาได ้ 

จากการศึกษาไดพ้บว่ามนุษยมี์วิธีการเรียนรู้ท่ีใกลเ้คียงกับเคร่ืองมาก โดยมนุษย์
สามารถใชต้วัอย่างเพียงไม่ก่ีตวัอย่างเท่านั้นในการจดจ าและแยกแยะขอ้มูล เช่น สามารถ
แยกแยะตวัเลขท่ีเกิดจากลายมือไดด้ว้ยการเรียนรู้จากไม่ก่ี ภาพเท่านั้น แต่ส าหรับเคร่ืองการ
เรียนรู้จ าเป็นตอ้งใช้ภาพตวัอย่างจ านวนมากเพื่อให้ แบบจ าลองสามารถเรียนรู้ไดอ้ย่างมี
ประสิทธิภาพ แนวคิดน้ีถูกน าเสนอในแบบจ าลองการจดจ าดว้ยภาพ (Image Recognition) 
ซ่ึงไดรั้บความนิยมในงานวิจยั (Koch, Zemel, & Salakhutdinov, 2015) แบบจ าลองในการ
จดจ าดว้ยภาพท างานโดยการเรียนรู้และสกดัค่าสัญญาณจากภาพ และน ามาเปรียบเทียบเพื่อ
หาความคลา้ยคลึงและความต่างของภาพในปริภูมิเวกเตอร์ จากนั้นแบบจ าลองจะท านายว่า
ภาพท่ีเป็นขอ้มูลน าเขา้เหมือนหรือต่างกนั การท านายน้ีเป็นการท านายแบบจ าแนกขอ้มูล
สองประเภท (Binary Classification) เม่ือแบบจ าลองเรียนรู้เสร็จส้ิน จะทดสอบโดยใช้คู่
ของภาพท่ีไม่เคยเห็นมาก่อนและให้แบบจ าลองท านายว่าภาพนั้นเหมือนหรือแตกต่างกนั 
แบบจ าลองจะคน้หาค่าสัญญาณของทั้งสองภาพ และเปรียบเทียบค่าสัญญาณว่าตรงกัน
หรือไม่ หากมีความคลา้ยคลึงหรือตรงกนั แบบจ าลองจะท านายว่าเป็นภาพท่ีใกลเ้คียง แต่
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ถา้ไม่มีความคลา้ยคลึง แบบจ าลองจะท านายว่าเป็นภาพท่ีไม่ใกลเ้คียง  ตวัอย่างการท างาน
ของแบบจ าลองแสดงในรูปท่ี 12 

 
รูปภาพ 12 แผนภาพแสดงการท างานของแบบจ าลอง (Koch, Zemel et al. 2015) 

เทคนิคการเรียนรู้ดว้ยขอ้มูลจ านวนนอ้ย (Few-shot Learning) และการเรียนรู้โดยปราศจาก
ขอ้มูลปฐมภูมิ (Zero-shot Learning) เป็นวิธีท่ีช่วยลดตน้ทุนในการพฒันา โดยใชก้ารเรียนรู้
จากขอ้มูลท่ีมีหรือขอ้มูลในโดเมน (Domain) ท่ีจ ากดัเพื่อน าไปประยุกตใ์ชก้บัโดเมนอ่ืน ๆ 
ตวัอย่างเช่นการเรียนรู้จากชุดขอ้มูลของกฎหมายละเมิด ท าให้สามารถท านายผลการเลือก
กฎหมายละเมิดไดด้ว้ยความแม่นย  าท่ีค่อนขา้งสูง แบบจ าลองท่ีเรียนรู้จากชุดขอ้มูลเหล่าน้ี
ยงัสามารถน าไปใชใ้นการเลือกกฎหมายแพ่งหรือพาณิชยท่ี์เก่ียวขอ้งอ่ืน ๆ ท่ีเป็นขอ้มูลใหม่
ท่ีแบบจ าลองไม่เคยเรียนรู้ไดอ้ย่างแม่นย  า โดยการเรียนรู้ในลกัษณะน้ีมีความคลา้ยคลึงกบั
การเรียนรู้ของมนุษยม์าก โดยมนุษยส์ามารถใช้ตัวอย่างน้อย ๆ ในการเรียนรู้และจดจ า
ขอ้มูลได ้เช่นการแยกตวัเลขท่ีเกิดจากลายมือ มนุษยส์ามารถแยกไดด้ว้ยการเรียนรู้จ านวน
ภาพไม่มากนัก แต่ส าหรับเทคนิคการเรียนรู้ของเคร่ืองจ าเป็นตอ้งใช้ภาพตวัอย่างจ านวน
มากเพื่อใหแ้บบจ าลองเรียนรู้ 

ในกรณีของการเรียนรู้โดยปราศจากขอ้มูลปฐมภูมิ แบบจ าลองจะถูกฝึกดว้ยขอ้มูล
น าเขา้ท่ีเป็นประมวลกฎหมายแพ่งและพาณิชยท่ี์เก่ียวขอ้งกับคดีละเมิด และทดสอบกับ
กฎหมายแพ่งและพาณิชยต์วัอ่ืนท่ีไม่เก่ียวขอ้งกบัคดีละเมิดเลย แบบจ าลองจะไม่เคยเห็น
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ข้อมูลรับเข้าในลักษณะน้ีมาก่อน จากนั้ นแบบจ าลองจะค านวณความแม่นย  าเพื่อ
ประเมินผล 

2.1.8 การประเมินผลแบบจ าลอง 
ในขั้นตอนการพฒันาแบบจ าลอง ขอ้มูลท่ีใชจ้ะถูกแบ่งออกเป็นชุดฝึกฝน (training 

set) ชุดพัฒนา (development set) และชุดทดสอบ (test set) โดยแต่ละชุดข้อมูลมีหน้าท่ี
แตกต่างกนัในกระบวนการพฒันาและประเมินแบบจ าลอง ดงัน้ี: 

ชุดฝึกฝน (Training set) เป็นชุดขอ้มูลท่ีใช้ในขั้นตอนการเรียนรู้ของแบบจ าลอง 
แบบจ าลองจะใชชุ้ดขอ้มูลฝึกฝนเพื่อปรับค่าพารามิเตอร์และน ้ าหนกัของตวัเองเพื่อให้ไดผ้ล
การท านายท่ีดีขึ้ น ในการสร้างชุดฝึกฝน จะใช้ข้อมูลท่ีมีป้ายก ากับอย่างถูกต้องเพื่อให้
แบบจ าลองเรียนรู้และปรับตวัใหถู้กตอ้งตามขอ้มูลท่ีใหม้า 

ชุดพฒันา (Development set) เป็นชุดขอ้มูลท่ีใชใ้นขั้นตอนการพฒันาและปรับปรุง
แบบจ าลอง แบบจ าลองจะถูกทดสอบกับชุดพัฒนาเพื่อวดัประสิทธิภาพและปรับแก้ไข
ไฮเปอร์พารามิเตอร์เพื่อเพิ่มความแม่นย  าในการท านาย ชุดพฒันาจะมีป้ายก ากบัเช่นเดียวกบั
ชุดฝึกฝนแต่จะไม่มีการใชใ้นกระบวนการปรับแกไ้ขแบบจ าลอง 

ชุดทดสอบ (Test set) เป็นชุดขอ้มูลท่ีใช้ในการประเมินผลลพัธ์ของแบบจ าลองท่ี
พฒันาขึ้น แบบจ าลองท่ีไดจ้ากขั้นตอนการฝึกฝนและพฒันาจะถูกทดสอบกบัชุดทดสอบเพื่อ
ดูประสิทธิภาพและความสามารถในการท านาย ชุดทดสอบควรเป็นขอ้มูลท่ีแบบจ าลองไม่
เคยเห็นมาก่อนเพื่อให้ผลการทดสอบแสดงถึงประสิทธิภาพการท านายท่ีแท้จริงของ
แบบจ าลอง 

ในการประเมินแบบจ าลองการจ าแนกเอกสารท่ีมีการท านายเป็น 2 รูปแบบ มกันิยม
ใช้เคร่ืองมือวดัประสิทธิภาพต่าง ๆ เพื่อวดัผลการท านาย ท่ีนิยมน ามาใช้คือค่าความแม่นย  า 
(accuracy) ค่าความเท่ียงตรง (precision) ค่าความถูกต้อง (recall) และ f1-score เพื่อวดั
ประสิทธิภาพก ารท านายโดยรวมของแบบจ าลอง โดยสามารถค านวณแต่ละตวัดงัน้ี: 

2.1.8.1 Accuracy (ความแม่นย า)  
คืออตัราส่วนระหว่างจ านวนคร้ังท่ีแบบจ าลองท านายตรงกบัป้ายก ากับท่ีถูกตอ้ง

ต่อจ านวนคร้ังทั้ งหมดท่ีแบบจ าลองท านาย ซ่ึงเป็นตัววดัท่ีแสดงถึงความถูกต้องของ
แบบจ าลองในการท านายทั้งหมด 

𝑇𝑃 + 𝑇𝑁

𝑇𝑃 + 𝑇𝑁 + 𝐹𝑃 + 𝐹𝑁
 (7) 
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2.1.8.2 Precision (ความเท่ียงตรง)  
คืออัตราส่วนระหว่างจ านวนคร้ังท่ีแบบจ าลองท านายผลเป็นป้ายก ากับหน่ึงท่ี

ถูกตอ้งต่อจ านวนคร้ังท่ีแบบจ าลองท านายผลเป็นป้ายก ากบัหน่ึงทั้งหมด ซ่ึงจะแสดงถึง
ความเท่ียงตรงในการท านายป้ายก ากับแต่ละประเภทว่าแบบจ าลองมีความถูกต้องตาม
ขอ้มูลเช่นนั้นหรือไม่ โดยท่ีแบบจ าลองไม่ไดท้ านายไดดี้โดยเขา้ใจเพียงแค่การสุ่ม 

𝑇𝑃

𝑇𝑃 + 𝐹𝑃
 (8) 

2.1.8.3 Recall (ความถูกต้อง)  
คืออัตราส่วนระหว่างจ านวนคร้ังท่ีแบบจ าลองท านายผลเป็นป้ายก ากับหน่ึงท่ี

ถูกตอ้งต่อจ านวนคร้ังท่ีแบบจ าลองท านายผลป้ายก ากบัทุกรูปแบบท่ีถูกตอ้ง ซ่ึงจะแสดงถึง
ความสามารถของแบบจ าลองในการท านายไดถู้กตอ้งในแต่ละป้ายก ากบัโดยไม่มีความเอน
เอียงไปท่ีป้ายก ากบัประเภทใดๆ 

𝑇𝑃

𝑇𝑃 + 𝐹𝑁
 (9) 

2.1.8.4 F1-score (คะแนน F1) 
คือค่าเฉล่ียฮาร์โมนิกของค่า precision และค่า recall โดยค านวณตามสมการดงัน้ี: 

𝐹1 =  2 ×  (
𝑃𝑟𝑒𝑐𝑖𝑠𝑖𝑜𝑛 ×  𝑅𝑒𝑐𝑎𝑙𝑙

𝑃𝑟𝑒𝑐𝑖𝑠𝑖𝑜𝑛 +  𝑅𝑒𝑐𝑎𝑙𝑙 
) (10) 

 
โดยการใช้เคร่ืองมือวดัเหล่าน้ีจะช่วยวดัประสิทธิภาพของแบบจ าลองในการ

ท านายและเปรียบเทียบกบัแบบจ าลองอ่ืน ๆ ท่ีถูกทดสอบในการทดลอง ผลลพัธ์เหล่าน้ีจะ
ช่วยใหท้ราบถึงประสิทธิภาพการท านายโดยรวมของแบบจ าลองท่ีพฒันาขึ้น 

การค้นคืนสารสนเทศ (Information Retrieval) เป็นกระบวนการค้นหาและ
แสดงผลลพัธ์ท่ีเก่ียวขอ้งกบัค าคน้หาหรือขอ้มูลท่ีผูใ้ช้ป้อนเขา้มา ในการวดัประสิทธิภาพ
ของระบบการค้นคืนสารสนเทศ ประเด็นส าคัญคือการประเมินความสามารถในการ
แสดงผลลพัธ์ท่ีเก่ียวขอ้งกบัค าคน้หาหรือขอ้มูลท่ีผูใ้ช้ตอ้งการหา ในทางปฏิบติั มีการใช้
มาตรฐานการประเมินผลท่ีนิยมน ามาใช้ในการทดสอบแบบจ าลองการคน้คืนสารสนเทศ 
ซ่ึงเป็น f1-score@k โดยท่ี k คือจ านวนผลลัพธ์ท่ีจะพิจารณา f1-score@k เป็นการวดั
ประสิทธิภาพการท านายโดยใชเ้กณฑเ์ฉล่ีย ฮาร์โมนิก ของค่า precision และค่า recall โดย
การค านวณมีลกัษณะเดียว กบัท่ีกล่าวไปแลว้ โดยในการประเมินผลดว้ย f1-score@k จะน า
ผลการท านายท่ีมีความน่าจะเป็นสูงสุด k อนัดบัในแต่ละค าคน้หาหรือเอกสารมาใชใ้นการ
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ค านวณ ตัวอย่างเช่น หากต้องการประเมินประสิทธิภาพในการท านายมาตรา 55 และ
มาตรา 242 จากแบบจ าลองตวัอย่างในตารางท่ี 2.1 โดยใช้ f1-score@2 จะค านวณค่า f1-
score จากผลการท านายมาตราสูงสุด 2 อนัดบัในแต่ละเอกสารทางกฎหมายไดด้งัน้ี 

หากค่า precision และค่า recall ส าหรับการท านายมาตรา 55 ในเอกสารท่ี 1 คือ 0.8 
และ 0.6 ตามล าดับ และส าหรับการท านายมาตรา 242 ในเอกสารท่ี 1 คือ 0.7 และ 0.5 
ตามล าดบั โดยมีเอกสารทั้งหมด 5 เอกสาร ผลการค านวณ f1-score@2 จะเป็นดงัน้ี: 

 
f1-score@2 = 2 * (0.8 * 0.6 + 0.7 * 0.5) / (0.8 + 0.6 + 0.7 + 0.5) = 0.64 

 
การค านวณน้ีจะช่วยใหป้ระเมินความสามารถในการท านายและคน้หาขอ้มูลท่ีเก่ียวขอ้งใน
แต่ละค าคน้หาหรือเอกสาร และจะช่วยในการเปรียบเทียบความสามารถของแบบจ าลอง
การคน้คืนสารสนเทศท่ีพฒันาขึ้น 

 
2.2 งานวิจัยท่ีเกี่ยวข้อง 

จากการศึกษางานวิจยัเก่ียวกบัการวิเคราะห์ค าพิพากษาดว้ยการประมวลผลภาษาธรรมชาติ 
(Natural Language Processing) นั้นมีการศึกษาและวิจยัท่ี เก่ียวขอ้งกนัทั้งในต่างประเทศและใน
ประเทศไทย ซ่ึงสามารถแบ่งงานวิจยัดงักล่าว เป็นสองกลุ่มหลกั คือ งานวิจยัท่ีเก่ียวกบัการวิเคราะห์
ค  าพิพากษาของศาลในต่าง ประเทศและงานวิจัยเก่ียวกับการวิเคราะห์ค  าพิพากษาของศาลใน
ประเทศ 

2.2.1 งานวิจัยเกีย่วกบัการวิเคราะห์ค าพพิากษาของศาลในต่างประเทศ 
งานศึกษาเก่ียวกบัค าพิพากษาของศาลต่างประเทศเป็นหน่ึงในงานวิจยัท่ีน่าสนใจ 

โดยเฉพาะอย่างยิ่งเม่ือพูดถึงประเทศสหรัฐอเมริกาซ่ึงเป็น ประเทศท่ีมีการศึกษา และ การ
วิเคราะห์ค าพิพากษาจ านวนมาก ตวัอยา่งท่ีน่าสนใจ เป็นงานศึกษาของ (Katz, Bommarito et 
al. 2017) ท่ีได้ท าการศึกษาเก่ียวกับพฤติกรรม การตัดสินของผูพ้ิพากษาในศาล สูงสุด 
(Supreme Court) ซ่ึงเนน้การวิเคราะห์การยืนยนัหรือกลบัค าพิพากษา รวมถึงการวิเคราะห์ค  า
ตดัสินของผูพ้ิพากษาแต่ละคน โดยใช้ชุดขอ้มูลจากฐานขอ้มูล Supreme Court Database 
(SCDB) ซ่ึงประกอบไปดว้ยขอ้มูลเก่ียวกบัศาลและ ค าพิพากษาตั้งแต่ปี ค.ศ. 1816 ถึง ค.ศ. 
2015 รวมทั้งผลการโหวต ของผูพ้ิพากษามากถึง 240,000 คร้ัง และผลค าพิพากษาของคดี
ทั้งหมด 28,000 คดี จากการทดสอบแบบจ าลองท่ีด าเนินการ ผลการทดสอบแสดงให้เห็นถึง
ความแม่นย  าสูงถึงร้อยละ 70.2 ในการท านายค าพิพากษารายคดีและความแม่นย  าสูงถึงร้อย
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ละ 71.9 ในการท านายค าพิพากษารายคน งานวิจัยยงัสรุปว่าการท านายค าพิพากษาจะมี
ผลประโยชน์อย่างมากเน่ืองจากค าพิพากษาส่งผลต่อกลุ่มบุคคลในสังคมจ านวนมากทั้งใน
ภาครัฐและภาคเอกชน นอกจากน้ี ยงัมีประเทศอ่ืนๆ ท่ีก าลงัเร่ิมศึกษาและน าปัญหาดงักล่าว
มาวิเคราะห์ค าพิพากษา เช่น ประเทศฝร่ังเศสท่ีมีการวิเคราะห์ค าพิพากษาของศาลสูงสุดใน
ทิศทางเดียวกนั 

นอกจากน้ีมีการน าปัญญาประดิษฐ์ (AI) มาใช้กับกฎหมายเฉพาะด้านอีกด้วย 
คณะท างานจากมหาวิทยาลัยโทรอนโทได้ริเร่ิมโครงการวิจัยท่ีเรียกว่า "Blue J Legal"  
(Alarie and Gardhouse 2021) ซ่ึงมุ่งเนน้การใชปั้ญญาประดิษฐ์ในการวิเคราะห์กฎหมายภาษี
ของประเทศแคนนาดา ซ่ึงเป็นกฎหมายท่ีมีความไม่ชัดเจนในตัวบทหรือมาตรฐานทาง
กฎหมายหลายแห่ง อยา่งไรก็ตาม โครงการน้ีไดท้ าการวิเคราะห์ตวัอยา่งขอ้กฎหมายท่ีทา้ทาย 
เช่น ค าถามเก่ียวกบัลูกคา้ซ่ึงเป็นลูกจา้งหรือผูรั้บจา้งอิสระ (independent contractors) ซ่ึงเป็น
ค าถามส าคญัในกฎหมายก าหนดเร่ืองภาษีเงินได ้ผูว้ิจยัได้ใช้ปัญญาประดิษฐ์ในการคน้หา
ความสัมพนัธ์และน ้ าหนักของแต่ละปัจจยัในกฎหมายเพื่อจดัประเภทบุคคลตามกฎหมาย
ภาษี ผลลพัธ์ท่ีไดมี้ความแม่นย  าถึงร้อยละ 90 นอกจากน้ี ระยะเวลาท่ีคอมพิวเตอร์ใช้ในการ
วิจารณาก็สั้นกวา่ระยะเวลาท่ีทนายความใชใ้นการพิจารณาอยา่งมาก 

อีกหน่ึงตวัอยา่งของงานศึกษาทางกฎหมายเฉพาะดา้นคือกฎหมายท่ีเก่ียวกบัการล้ีภยั 
(Asylum court decision) (Dunn, Sagun et al. 2017) โดยมีจุดประสงค์ในการพฒันาระบบ
ปัญหาประดิษฐ์เพื่อช่วยผูท่ี้ก าลงัจะยื่นขอต่อศาลให้พิจารณาสถานะ เพื่อให้บุคคลเหล่านั้น
ทราบถึงความเป็นไปไดใ้นการขอสถานะของตนเองรวมถึงให้ทราบถึงปัจจยัท่ีมีผลกระทบ
ต่อความส าเร็จของการยื่นขอด้วยความแม่นย  าของระบบ ในงานศึกษาน้ีสรุปได้ว่าระบบ
ปัญหาประดิษฐ์มีความแม่นย  าสูงถึงร้อยละ 80 นอกจากน้ีงานศึกษายงัค้นพบปัจจัยท่ีมี
ผลกระทบสูงและสามารถระบุสัดส่วนของผูพ้ิพากษาท่ีมีความแน่นอนในวิธีการตดัสินคดีได้
อีกดว้ย 

ศาลระหว่างประเทศก็ เป็น อีกห น่ึงประเภท ท่ีได้รับการวิ เคราะห์ โดยการ
ปัญญาประดิษฐ์เช่นกนั ในปี ค.ศ. 2016 (Aletras, Tsarapatsanis et al. 2016) ไดมี้งานศึกษาท่ี
เก่ียวกับการพฒันาแบบจ าลองของผลค าพิพากษาของศาลสิทธิมนุษยชนแห่งยุโรป (The 
European Court of Human Rights: ECHR) โดยน าข้อมูลจริงและค าพิพากษาภายใต้
อนุสัญญายุโรปว่าด้วยสิทธิมนุษยชน (The European Convention of Human Rights) เป็น
ขอ้มูลในการสร้างแบบจ าลองท่ีท านายว่าขอ้เท็จจริงเป็นการละเมิดตามอนุสัญญาหรือไม่ ผล
การทดสอบแบบจ าลองพบว่ามีความแม่นย  าสูงในการท านายผลการตัดสินในมาตราท่ี
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ตอ้งการ โดยร้อยละ 78 ส าหรับมาตรา 3 (Prohibition of torture) ร้อยละ 84 ส าหรับมาตรา 6 
(Right to a fair trial) และร้อยละ 79 ส าหรับมาตรา 8 (Private and family life) นอกจากน้ียงั
ได้สังเกตเก่ียวกับปัจจัยท่ีส าคัญท่ีสุดในการพิจารณาคือข้อเท็จจริงขอ งคดี (Factual 
background) ซ่ึงอยูใ่นค าพิพากษาของศาลสิทธิมนุษยชนยโุรป  

ในปี ค.ศ. 2019 (Chalkidis, Androutsopoulos et al. 2019) มีการศึกษาและสร้าง
แบบจ าลองเพื่อพยากรณ์ค าพิพากษาของศาลสิทธิมนุษยชนแห่งยโุรป (The European Courts 
of Human Rights: ECHR) โดยคณะผูวิ้จยัรวบรวมชุดขอ้มูลจากฐานขอ้มูลสาธารณะน้ีท่ี
ประกอบดว้ยคดีทั้งหมดประมาณ 11,500 คดี และสร้างแบบจ าลองในลกัษณะท่ีแตกต่างกนั
ออกไป 3 แบบ ไดแ้ก่ 

1. การจ าแนกประเภทการละเมิดแบบไบนารี (binary violation classification) โดย
ใชข้อ้เทจ็จริงของคดี แบบจ าลองจะแบ่งประเภทการละเมิดเป็นเชิงบวกถา้มีการ
ละเมิดกฎหรือมาตราใด ๆ ของอนุสัญญาสิทธิมนุษยชน และเป็นเชิงลบถา้ไม่มี
การละเมิด ผลการประเมินของแบบจ าลองน้ีไดค้่า F1 อยูท่ี่ร้อยละ 80.5 

2. การจ าแนกประเภทการละเมิดแบบหลายป้ายก ากบั (multi-label classification)
โดยใช้ขอ้เท็จจริงของคดี แบบจ าลองจะเลือกว่าคดีละเมิดกฎหรือมาตราใด ๆ 
ของอนุสัญญาสิทธิมนุษยชน จากทั้งหมด 66 ขอ้ และจะไม่เลือกกฎใด ๆ หาก
ไม่ไดล้ะเมิด ผลการประเมินของแบบจ าลองน้ีไดค้่า F1 อยูท่ี่ร้อยละ 60.8 

3. การท านายความส าคญัของคดี (case importance prediction) คณะผูว้ิจยัท านาย
ความส าคัญของคดีโดยให้คะแนนตั้ งแต่  1 (มีความส าคัญ) ถึง 4 (ไม่ มี
ความส าคัญ) โดยใช้การถดถอย (regression) โดย ECHR ได้สร้างชุดข้อมูล
ทดสอบท่ีประกอบดว้ย 1096 เอกสารท่ีไดค้ะแนน 1, 904 เอกสารท่ีไดค้ะแนน 
2,982 เอกสารท่ีไดค้ะแนน 3, และ 6,496 เอกสารท่ีไดค้ะแนน 4 ซ่ึงแสดงใหเ้ห็น
ว่าประมาณ 10% เป็นคดีท่ีส าคัญ ในขณะท่ีส่วนใหญ่ (83%) มีความส าคัญ
น้อยลงตามล าดับ ผลการประเมินของแบบจ าลองน้ีได้ค่าเฉล่ียของความ
ผิดพลาดอยูท่ี่ประมาณ 0.437 

2.2.2 งานวิจัยเกีย่วกบัค าพพิากษาของศาลในประเทศไทย 
ในปีค.ศ. 2018 (Kowsrihawat, Vateekul et al. 2018) มีการศึกษาค าพิพากษาท่ี

เก่ียวขอ้งกบักฎหมายอาญา โดยรวบรวมจากเวบ็ไซต์ระบบสืบคน้ค าพิพากษา ค าสั่งค  าร้อง
และค าวินิจฉัยศาลฎีกา (ศูนยเ์ทคโนโลยีสารสนเทศและการส่ือสารในศาลฎีกา , 2017) ซ่ึง
ประกอบไปดว้ยค าพิพากษาและขอ้กฎหมายจ านวนคดีอาญาท่ีใชใ้นการศึกษาทั้งหมด 1,000 
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ฉบบั ระหว่างปีค.ศ. 1958 ถึงปีค.ศ. 2016 คณะผูว้ิจยัก าหนดขอบเขตของการศึกษาในการ
สร้างชุดขอ้มูลทดสอบ Thai Supreme court cases (TSCC) และสร้างแบบจ าลองเพื่อท านาย
ผลการตดัสินคดีอาญาโดยใช้การเทคนิคการเรียนรู้เชิงลึก โดย TSCC แบ่งประเภทความผิด
อาญาเป็น 3 หมวดหลัก ได้แก่ ความผิดเก่ียวกับชีวิตและร่างกาย (11 มาตรา) ความผิด
เก่ียวกบัช่ือเสียง (3 มาตรา) และความผิดเก่ียวกบัทรัพยสิ์น (15 มาตรา) แบบจ าลองท่ีพฒันามี
ความแม่นย  าถึง 64.63% นอกจากน้ี คณะผูวิ้จยัไดท้ าการทบทวนงานวิจยัในการวิเคราะห์ค า
พิพากษาของศาลในประเทศไทย เช่น ในปีค.ศ. 2008 (Thammaboosadee and Silparcha 
2008) ไดท้ าการวิเคราะห์และพฒันาระบบการให้เหตุผลในค าตดัสินคดีอาญา โดยใชเ้ทคนิค
เหมืองข้อมูลจากชุดข้อมูล Thai Court XML (TCXML) ซ่ึงเป็นการรวบรวมและสกัด
องค์ประกอบความผิดจากขอ้เท็จจริง โดยใช้เทคนิคต้นไม้ตดัสินใจ (Decision tree) ในปี 
2014 (Thammaboosadee, Watanapa et al. 2014) ไดพ้ฒันาระบบจ าแนกประเภทสองขั้นตอน
เพื่อระบุฐานความผิดและการลงโทษในกฎหมายอาญาจาก TCXML โดยแบ่งออกเป็นสอง
ส่วน คือ การท านายคุณลกัษณะของคดี ซ่ึงคุณลกัษณะของคดีนั้นท่ีอยูด่ว้ยกนั 25 คุณลกัษณะ 
เช่น เจตนาของการกระท า การใตร่ตรองไวก่้อน เป็นตน้ จาก 25 คุณลกัษณะทางคณะผูว้ิจยั
ใช้ PCA เพื่อลดขนาดขอ้มูลเขา้สู่ระบบ 13 คุณลกัษณะ และน าขอ้มูลเขา้ไปเรียนรู้โดยใช้
โครงข่ายประสาทเทียม ส่วนในส่วนท่ีสอง ผูว้ิจยัจะท านายคุณลกัษณะทางกฎหมายจาก 25 
คุณลกัษณะก่อนหนา้เพื่อใหไ้ด ้9 คุณลกัษณะทางกฎหมาย เช่น เจตนาในการกระท าความผิด 
การบันดานโทสะ เป็นต้น โดยใช้เทคนิคการเรียนรู้ SVM -RFE ท่ี เป็น SVM แบบมี
ความสามารถในการจดัล าดบัขอ้มูลตวัแทน (Feature ranking) 
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บทที่ 3 
แนวคิดและวิธีการวิจัย 

 
3.1 การสร้างคลงัข้อมูลค าพพิากษา 

ในปัจจุบันประเทศไทยมีการเผยแพร่ข้อมูลค าพิพากษาอย่างแพร่หลาย แต่มีลักษณะท่ี
แตกต่างกนัออกไปอย่างชดัเจน เช่น รูปแบบแรก คือ เอกสารรูปแบบฉบบัพิมพ ์(hardcopy) ซ่ึงตอ้ง
ท าการขอส าเนาจากศาลในกรณี ท่ีต้องการข้อมูลประเภทน้ี ส่วนรูปแบบท่ีสอง คือ ข้อมูล
อิเล็กทรอนิกส์ท่ียากต่อการวิเคราะห์ด้วยคอมพิวเตอร์ เช่น ไฟล์รูปแบบ PDF หรือแม้แต่การ
เผยแพร่ผ่านเว็บไซต์โดยใช้รูปแบบ HTML ซ่ึงยากต่อการอ่านโดยเคร่ืองคอมพิวเตอร์ ดังนั้ น 
คณะผูวิ้จยัเห็นว่าการสร้างคลงัขอ้มูลค าพิพากษาเป็นขั้นตอนส าคญัส าหรับงานวิจยัน้ี เพื่อให้เป็นท่ี
เก็บขอ้มูลท่ีเขา้ถึงง่าย นอกจากน้ียงัมีแนวทางในการสร้างคลงัขอ้มูลท่ีอ านวยความสะดวกในการ
วิเคราะห์ค  าพิพากษา โดยการน าเอาข้อมูลเช่น เลขท่ีค าพิพากษา ปีท่ีตดัสิน หรือส่วนต่างๆของ
เน้ือความในค าพิพากษามาใช้ เพื่อให้เป็นแนวทางท่ีสามารถใช้ในการสร้างคลงัขอ้มูลท่ีใหญ่ขึ้น 
เพื่อใหผู้ส้นใจและหน่วยงานของรัฐสามารถน าขอ้มูลไปวิเคราะห์เพื่อเกิดประโยชน์ต่อไปได้ 

 
3.2 ขั้นตอนการรวบรวมค าพิพากษา 

ในกระบวนการรวบรวมค าพิพากษา คณะผูว้ิจยัเลือกใชเ้ทคนิค Web Scraping เพื่อดึงขอ้มูล
จากเว็บไซต์ระบบสืบคน้ค าพิพากษา ค าสั่งค  าร้อง และค าวินิจฉัยศาลฎีกาซ่ึงสามารถเขา้ถึงไดจ้าก
http://deka.supremecourt.or.th/ โดยใชเ้คร่ืองมือ PhantomJs (https://phantomjs.org/) เพื่อคน้หาและ
คดัลอกขอ้มูลต่างๆ และบนัทึกในรูปแบบของภาษามาร์กอปัเอ็มแอล (HTML) ซ่ึงสามารถน ามา
ประมวลผลต่อไปได ้เม่ือไดรั้บขอ้มูลทั้งหมด คณะผูวิ้จยัไดส้ร้างเคร่ืองมือโดยใชภ้าษา Python และ 
BeautifulSoup (https://www.crummy.com/software/BeautifulSoup/) เพื่อแปลงขอ้มูลจากรูปแบบ 
HTML เป็นโครงสร้างท่ีเหมาะสมส าหรับการคน้หา การจดัหมวดหมู่ และการประมวลผลอ่ืนๆ 
นักวิจยัทางด้านกฎหมายจากทีมได้รับหน้าท่ีตรวจสอบความถูกตอ้งของข้อมูล และโครงสร้าง
ขอ้มูลสรุปถูกจดัเก็บในตารางท่ี 1 

ตาราง 1 แสดงโครงสร้างของการจัดเกบ็ข้อมูลค าพากษา 
โครงสร้าง ค าอธิบาย 
case_no เลขท่ีค าพิพากษา 
case_year ปีท่ีตดัสิน 
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sort_text ยอ่สั้น 
long_text ยอ่ยาว 
has_long Flag ท่ีจะบอกวา่มีหรือไม่มียอ่ยาวเพื่อความ

รวดเร็วในการกรองขอ้มูล 
article กฎหมายท่ีเก่ียวขอ้ง เช่น ประมวลกฎหมาย

แพ่งและพาณิชย ์
short_article ตวัยอ่ของกฎหมายท่ีเก่ียวขอ้ง เช่น ป.พ.พ. 
section มาตรา ของกฎหมายท่ีเก่ียวขอ้ง เช่น มาตรา 

420 
subsection อนุมาตรา ของกฎหมายท่ีเก่ียวขอ้ง เช่น (2) 
paragraph วรรค ของกฎหมายท่ีเก่ียวขอ้ง เช่น วรรคสอง 
 
ภายหลงัจากการประมวลผลและตรวจสอบแลว้ จะไดค้ลงัขอ้มูลค าพิพากษาท่ีมีขนาด 80 ,654 ค า
พิพากษา ซ่ึงมี 206,530,463 ตวัอกัษร ตั้งแต่ปี 2471 ถึง 2559 
 
3.3 การคัดแยกค าพพิากษาท่ีเกีย่วข้องกบัคดีละเมิด 

เพื่อให้สามารถสร้างเคร่ืองจ าแนกกฎหมายท่ีเก่ียวข้องกับคดีละเมิดได้ คณะผูว้ิจัยได้
ก าหนดโจทยใ์นการใช้เทคนิคการเรียนรู้ของเคร่ือง (Machine Learning) โดยตอ้งการขอ้มูลท่ีเป็น
ขอ้เท็จจริงและตวับทของกฎหมายเพื่อน ามาป้อนให้แก่ระบบ (Input) และตอ้งการให้ระบบท านาย
กฎหมายท่ีเก่ียวขอ้ง (Label) โดยอา้งอิงถึงบทบญัญติัว่าดว้ยหลกัทัว่ไปและค านิยามเก่ียวกบัละเมิด
ตามประมวลกฎหมายแพ่งและพาณิชยม์าตรา 420 ซ่ึงเป็นหลกัความผิดท่ีมกัจะน ามาใชใ้นคดีละเมิด
อยูส่่วนใหญ่ ซ่ึงคณะผูว้ิจยัไดด้ าเนินการส ารวจสถิติเก่ียวกบัมาตรากฎหมายท่ีเก่ียวขอ้งกบัคดีละเมิด 
ซ่ึงจากการคดัแยกจะไดค้  าพิพากษาทั้งส้ิน 4,448 ค าพิพากษา จากค าพิพากษาศาลฎีกาในคดีละเมิดท่ี
มีอยู่ในฐานขอ้มูลก่อนหน้าน้ี โดยเฉพาะเน้ือหาของมาตรา 420 ซ่ึงเป็นมาตราหลกัท่ีใช้ในกรณีคดี
ละเมิด มาตราน้ีเป็นการระบุหลกัความผิดท่ีส าคญัและมีการอา้งอิงกบัมาตราอ่ืน ๆ ท่ีเก่ียวขอ้ง ผล
การส ารวจสถิติพบว่ามาตรากฎหมายท่ีเก่ียวขอ้งแสดงพฤติกรรมการกระจายตวัท่ีมีลกัษณะเป็น 
Long tail ซ่ึงแสดงให้เห็นถึงการกระจายตัวท่ีแตกต่างกันอย่างมาก รูปภาพด้านล่างแสดงการ
กระจายตวัดงักล่าวในรูปแบบกราฟ 
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รูปภาพ 13 สถิติมาตรากฎหมายท่ีเกี่ยวข้องกับคดีละเมิดจากวิเคราะห์คลังข้อมูล 

ตาราง 2 แสดงมาตรา 10 อันดับท่ีพบในฐานข้อมูลเรียงจากความถี่มากไปน้อย 
อนัดับ ความถี่ ข้อกฎหมาย 
1 35 ประมวลกฎหมายวิธีพิจารณาความแพ่ง มาตรา 55 การโตแ้ยง้สิทธิทางศาล 
2 30 ประมวลกฎหมายแพ่งและพาณิชย ์มาตรา 438 ค่าสินไหมทดแทนใหศ้าล

วินิจฉยัตามควรแก่พฤติการณ์และความร้ายแรงแห่งละเมิด 
3 20 ประมวลกฎหมายวิธีพิจารณาความแพ่ง มาตรา 142 หา้มตดัสินนอกค าฟ้อง 
4 17 ประมวลกฎหมายวิธีพิจารณาความแพ่ง มาตรา 172 การฟ้องตอ้งชดัแจง้ 
5 16 ประมวลกฎหมายแพ่งและพาณิชย ์มาตรา 448 การนบัอายคุวามในคดีละเมิด 
6 13 ประมวลกฎหมายแพ่งและพาณิชย ์มาตรา 425 ความรับผิดของนายจา้ง 
7 13 ประมวลกฎหมายแพ่งและพาณิชย ์มาตรา 1336 สิทธิใชส้อยและจ าหน่าย

ทรัพยสิ์น 
8 11 ประมวลกฎหมายแพ่งและพาณิชย ์มาตรา 18 สิทธิในช่ือ 
9 11 ประมวลกฎหมายแพ่งและพาณิชย ์มาตรา 880 การรับช่วงสิทธิสัญญา

ประกนัภยั 
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10 10 ประมวลกฎหมายแพ่งและพาณิชย ์มาตรา 850 ประนีประนอมยอมความ 
 
เม่ือท าการรวบรวมขอ้มูลมาได้แลว้ทางคณะผูว้ิจยัได้แบ่งขอ้มูลน าเขา้ออกเป็นสองส่วนจากค า
พิพากษา และยงัมีขอ้มูลเสริมเพิ่มเติมจากตวับทบญัญติัของกฎหมายดงัน้ี 

3.3.1 ข้อมูลน าเข้าในส่วนของค าฟ้อง 
เน่ืองจากค าพิพากษาท่ีถูกเผยแพร่ออกมานั้นไดถู้กเขียนขึ้นจากเจา้หน้าท่ีในชั้น

ศาลและขอ้มูลจ าพวกค าฟ้องค าให้การจะถูกเขียนรวมกนัเป็นเน้ือหาฉบบัเดียว อาจจะมี
หลายย่อหน้าหรือมีหลายประโยคแลว้แต่ความยาวในการตดัสินคดีความนั้นๆ เน่ืองจาก
คณะผูว้ิจยัมีผูเ้ช่ียวชาญทางดา้นกฎหมาย จึงไดท้ าการสุ่มอ่านขอ้ความเพื่อพยายามหาขอ้
บ่งช้ีถึงค าฟ้องว่าอยูบ่ริเวณไหน เม่ือไดพ้ยายามสุ่มเอกสารขึ้นมาอ่านแลว้ก็คน้พบว่ามีความ
เป็นไปไดห้ลากหลายมาก แต่ทั้งหมดจะอยู่ในย่อหน้าแรกของค าพิพากษา คณะผูวิ้จยัท า
การสร้างแบบจ าลอง (Model) อยา่งง่ายเพื่อใชแ้ยกค าฟ้องออกจาก โดยหลกัการท างานของ
แบบจ าลองจะเป็นการตอบค าถามวา่ใช่หรือไม่หรือท่ีเรียกกนัว่าการจ าแนกไบนาร่ี (Binary 
Classification) โดยในแต่ละแบบจ าลองนั้นจะประกอบดว้ยขอ้มูลน าเขา้ (input) สองส่วน
คือขอ้มูลจากดา้นซ้าย (ตวัอกัษรสีแดงจากภาพท่ี 14) ของเวน้วรรค และขอ้มูลจากดา้นขวา
ของเวน้วรรค (ตัวอกัษรสีน ้ าเงินจากภาพท่ี 14) จากนั้นแบบจ าลองจะท าการค านวณว่า
ขอ้ความทางดา้นขวาของเคร่ืองหมายเวน้วรรค (ระหว่างตวัอกัษรสีแดงและสีน ้ าเงินจาก
ภาพท่ี 14) น้ีคือส่วนของค าฟ้องใช่หรือไม่ 

 
รูปภาพ 14 แสดงตัวอย่างของข้อมูลน าเข้าจ านวนหน่ึงเอกสาร 

เพื่อการท านายว่าจุดใดเป็นจุดเร่ิมต้นของค าพิพากษาหรือไม่ ในงานวิจยัน้ีจะใช้วิธีการ
ถดถอยลอจิสติก "Logistic regression" ดงัภาพท่ี 15 ซ่ึงเป็นวิธีการท่ีพยายามท านายว่าจุดใด
เป็นจุดเร่ิมตน้ของค าพิพากษาโดยการสอนคอมพิวเตอร์ให้เรียนรู้จากค าท่ีอยู่ในบริเวณนั้น 
ๆ โดยใช้ชุดข้อมูลท่ี เตรียมไว้ล่วงหน้าโดยมนุษย์ มีจ านวน 400 ชุด และจากนั้ น
คอมพิวเตอร์จะเรียนรู้ว่าลักษณะหรือรูปแบบ (pattern) ของชุดตัวเลขท่ีอยู่แวดล้อม
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จุดเร่ิมต้นหรือจุดส้ินสุดของค าท่ีถูกเรียนรู้นั้นมีอย่างไร ซ่ึงจะช่วยในการระบุจุดเร่ิมต้น
หรือจุดส้ินสุดของขอ้เท็จจริงเม่ือได้รับข้อมูลค าพิพากษาใหม่ ในกรณีท่ีชุดตัวเลขของ
เน้ือหาในบริเวณนั้นๆ มีความใกลเ้คียงกนักบัชุดตวัเลขของจุดเร่ิมตน้หรือจุดส้ินสุดของ
ขอ้เทจ็จริง แบบจ าลอง "Logistic Regression" จะถูกฝึกฝนดว้ยค าพิพากษาโดยมีการเรียนรู้
จนกระทั่งค่าความผิดพลาด (Error Rate) เป ล่ียนแปลงโดยไม่มีความส าคัญมีการ
เปล่ียนแปลงท่ีไม่มีนยัส าคญั 

 

รูปภาพ 15 แสดงโครงสร้างของแบบจ าลองในการระบุต าแหน่งเร่ิมต้นของค าให้การ 

หลังจากการฝึกฝนแบบจ าลองโดยใช้สมการถดถอยลอจิสติกและน าผลการท านาย
จุดเร่ิมต้นของค าฟ้องมาเปรียบเทียบกับต าแหน่งท่ีถูกต้องของจุดเร่ิมต้นของค าฟ้อง 
แบบจ าลองไดใ้ห้ค่าความแม่นย  า (Accuracy) เท่ากบั 0.996 ซ่ึงหมายความว่าจาก 100 ค า
พิพากษา แบบจ าลองสามารถท านายไดถู้กตอ้งในเร่ืองของจุดเร่ิมตน้ของขอ้เทจ็จริงถึง 99.6 
ค าพิพากษา นอกจากน้ียงัมีเมตริก (Metric) อ่ืน ๆ ท่ีแสดงผลดงัน้ี: 

Positive Precision: 0.88 หมายความว่า ในข้อมูลท่ีแบบจ าลองท านายว่าเป็น
จุดเร่ิมตน้ของค าฟ้องเป็นจริง มีความแม่นย  าท่ีเท่ากบั 0.88 

Positive Recall: 0.88 หมายความว่า แบบจ าลองสามารถตรวจจบัค าฟ้องท่ีเป็น
จุดเร่ิมตน้ไดใ้นร้อยละ 88 
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Positive F1: 0.880 หมายความว่าค่าเฉล่ียระหว่างความแม่นย  าและความสามารถ
ในการตรวจจบัของแบบจ าลองในการท านายค าฟ้องเป็นจุดเร่ิมตน้เท่ากบั 0.880 

Macro-averaged F1: 0.94 หมายความว่าค่าเฉล่ียระหว่างความแม่นย  าและ
ความสามารถในการตรวจจบัของแบบจ าลองทั้งหมดเท่ากบั 0.94 

3.3.2 ข้อมูลน าเข้าในส่วนของค าให้การ 
นอกเหนือจากค าฟ้องแลว้ ค าให้การสามารถน ามาใชเ้ป็นขอ้มูลส าคญัในการ ท านาย

ขอ้มูลท่ีเก่ียวขอ้งกบัค าพิพากษาในอนาคตไดใ้นการแยกค าให้การออกจากค าพิพากษา ทาง
คณะผูว้ิจยัไดว้ิเคราะห์ขอ้มูลและสังเกตเห็นลกัษณะของส่วนของขอ้มูลท่ีเป็นค าให้การว่ามี
รูปแบบและต าแหน่งท่ีชดัเจนตรงกนัขา้มกบัค าฟ้องท่ีมีรูปแบบ และการใชค้  าท่ีหลากหลาย  

จากนั้ นคณะผูวิ้จัยมีความเห็นว่าไม่จ าเป็นต้องใช้เทคนิคการเรียนรู้ของเคร่ือง 
(Machine Learning) เพื่อตรวจหาค าให้การ แต่ไดใ้ช้นิพจน์ปรกติ (Regular Expression) ใน
การแยกรูปแบบส่วนเร่ิมต้นของค าให้การออกจากค าให้การ Regular Expression เป็น
เคร่ืองมือท่ีใชใ้นการสร้างแบบแผนของขอ้ความโดยใชส้ัญลกัษณ์พิเศษ เช่น Kleene star (*) 
ซ่ึงหมายความว่ามีตวัอกัษรนั้นอย่างน้อยหน่ึงตวั หรือ [a-z] ซ่ึงหมายความว่าเป็นอกัษรใดก็
ไดท่ี้อยู่ในช่วง a-z Regular Expression เป็นเคร่ืองมือท่ีส าคญัในวิทยาการคอมพิวเตอร์และ
ใชใ้นการจดัการขอ้มูลท่ีเป็นตวัอกัษร ส าหรับการตรวจหาค าให้การ โดยก าหนดให้ Regular 
Expression เป็นดงัน้ี (ภาพ 16) 

 

 

รูปภาพ 16 แสดง Regular Expression ของการแยกค าให้การ 

จาก Regular Expression ท่ีถูกสร้างขึ้นรูปแบบของ paragraph ท่ีเป็นค าให้การจะตอ้งขึ้นตน้ดว้ย
ค าว่า “จ าเลย” และ/หรือ ตามดว้ยกลุ่มค าบางอย่างท่ีมีตวัอกัษรประกอบดว้ย “ก -๙0-9. “และจะ
ตามดว้ย ค าวา่ “ให้การ” หลงัจากนั้นก็จะมีกลุ่มค าบางอยา่งท่ีมีตวัอกัษรประกอบดว้ย “ก-๙0-9. 
“อีกคร้ังและจะจบดว้ยค าวา่ “วา่” ยกตวัอยา่งเช่น (ภาพท่ี 17) 

• จ าเลยใหก้ารวา่ 
• จ าเลยทั้ง ๓ ใหก้ารวา่ 
• จ าเลยทั้ง 3 ใหก้ารวา่ 
• จ าเลยใหก้ารยอมรับวา่ 
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รูปภาพ 17 แสดง Regular Expression ท่ีสามารถค้นหาและแยกข้อความได้ 

ผูว้ิจัยได้ตรวจสอบสุ่มผลการใช้ regular expression ดังกล่าว ผลปรากฏว่า จากการสุ่ม
ตวัอย่างค าพิพากษาส่วนหน่ึง (1000 ค าพิพากษา)หากเป็นกรณีท่ีมีค าให้การอยู่ วิธีการใน
การแยกค าใหก้ารดงักล่าวจะสามารถแยกแยะค าใหก้ารไดอ้ยา่งสมบูรณ์แบบ จึงอาจสรุปได้
ว่ารูปแบบของการบนัทึกค าให้การมีลกัษณะตายตวั กรณีดงักล่าวจึงไม่มีความจ าเป็นตอ้ง
ใชก้ารเรียนแบบมีผูส้อน (supervised learning) ในการตรวจแยกค าให้การออกจากเน้ือหา
ของค าพิพากษา 

3.3.3 ข้อมูลน าเข้าในส่วนตัวบทบัญญัติของกฎหมาย 
เพื่อรวบรวมขอ้มูลประมวลกฎหมาย, คณะผูว้ิจยัไดน้ าขอ้มูลจากเวบ็ไซตส์ านักงาน

คณะกรรมการกฤษฎีกา (https://www.krisdika.go.th/) โดยใช้เทคนิค Web Scraping ซ่ึงท า
โด ยก ารพัฒ น าโป รแกรมด้วยภ าษ า  T y p escrip t และใช้ ไลบ รา รี  P h an to m JS 
(https://phantomjs.org/) เพื่อจ าลองการใช้งานเว็บไซต์ผ่านทางเบราว์เซอร์ Chromium 
โปรแกรมท่ีพฒันาขึ้นรับขอ้มูลตน้ฉบบัเป็นหนา้คน้หาขอ้มูลกฎหมายของเวบ็ไซตส์ านกังาน
คณะกรรมการกฤษฎีกา จากนั้นระบบจะท าการจ าลองการกดคน้หาขอ้มูลกฎหมาย และเวบ็- 
ไซตจ์ะแสดงผลลพัธ์ของการคน้หาดงัรูปภาพท่ี 18

 
รูปภาพ 18 หน้าจอแสดงผลการค้นหาประมวลกฎหมายจากเวบ็ไซต์ส านักงานคณะกรรมการ

กฤษฎีกา 
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หลงัจากนั้นโปรแกรมจะท าการคน้หาลิงก์ของกฎหมายฉบบัล่าสุด เช่น "ประมวลกฎหมาย
แพ่งและพาณิชย ์(ฉบบั Update ล่าสุด)" ซ่ึงจะปรากฏในรูปภาพท่ี 19 เม่ือพบลิงก์ดงักล่าว 
ระบบจะท าการบนัทึกไฟล์เป็นรูปแบบ PDF เพื่อใช้ในการตรวจสอบความถูกตอ้งของ
ขอ้มูล จากนั้นโปรแกรมจะเขา้ถึงหนา้หลกัของ "ประมวลกฎหมายแพ่งและพาณิชย ์(ฉบบั 
Update ล่าสุด)" ดงัแสดงในรูปภาพท่ี 3.3 และท าการบนัทึกไฟล ์HTML ของหนา้นั้น และ
ส่งขอ้ความให้ขั้นตอนถดัไปเพื่อสกัดขอ้มูลออกมาในรูปแบบโครงสร้างตามท่ีแสดงใน
ตารางท่ี 3.1 

 
รูปภาพ 19 ลิงก์ของ ประมวลกฎหมายแพ่งและพาณิชย์ (ฉบับ Update ล่าสุด) 

 
รูปภาพ 20 หน้าหลักของประมวลกฎหมายแพ่งและพาณิชย์ (ฉบับ Update ล่าสุด) 

ตาราง 2 โครงสร้างการเกบ็ข้อมูลตัวบทบัญญัติของกฎหมาย 
ช่ือ ค าอธิบาย 
law_name ช่ือของกฎหมาย เช่น ประมวณกฏหมายแพ่งและพาณิชย ์
section เลขของมาตรา เช่น 420 
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sub_section เลขของมาตรายอ่ย เช่น มาตรา 193/1 sub_section ก็จะเป็น 1 
content เน้ือหาของขอ้กฎหมายนั้นๆ 
 

3.3 รายละเอยีดการทดลอง 
เม่ือฐานขอ้มูลส าหรับการฝึกแบบจ าลองถูกสร้างขึ้นแลว้ ขั้นตอนถัดไปเป็นการเตรียม

ขอ้มูลเพื่อน าเขา้แบบจ าลองและการออกแบบสถาปัตยกรรมแบบจ าลองตามรูปแบบท่ีใช้ในการ
พิสูจน์สมมติฐาน ดงัน้ี: 

3.3.1 การจัดเตรียมชุดข้อมูล 
หลงัจากสร้างฐานขอ้มูลแลว้ คณะผูว้ิจยัจะแบ่งขอ้มูลออกเป็นประโยคและตดัค า

โดยใชเ้คร่ืองมือ attacut ซ่ึงเป็นเคร่ืองมือตดัค าอตัโนมติัในภาษาไพทอน ซ่ึงความแม่นย  าใน
การตดัค าของเคร่ืองมือชุดน้ีมีค่ามากกว่า 90% (Chormai, Prasertsom et al. 2019) จากนั้น
ขอ้ความจะถูกแปลงเป็นค่าสัญญาณต่าง ๆ โดยการด าเนินการต่อกบัขอ้มูลค าฟ้อง ค าให้การ 
และค าอธิบายมาตราในฐานขอ้มูล 
ตวัอยา่งขอ้มูลค าฟ้อง 

 

โจทกฟ้์องวา่จ าเลยท่ี 1 ขณะปฏิบติังานในทางการท่ีจา้งของจ าเลยท่ี 2 และท่ี 3 ผูเ้ป็นนายจา้งไดข้บั
รถยนตบ์รรทุกหกลอ้หมายเลขทะเบียน 80-0283 สงขลาไปตามถนนสายเอเซียโดยความประมาท
เลินเล่อปราศจากความระมดัระวงัแซงรถยนตบ์รรทุกสิบลอ้ซ่ึงแล่นอยูข่า้งหนา้แลว้ขบัหลบไป
ทางดา้นขวามือของถนนล ้าเขา้ไปในช่องเดินรถของรถยนตบ์รรทุกสิบลอ้ท่ีแล่นสวนทางมาเป็นเหตุ
ใหร้ถยนตบ์รรทุกของจ าเลยท่ี 1 พุ่งเขา้ชนรถยนตบ์รรทุกสิบลอ้ไดรั้บความเสียหายจากนั้นรถยนต์
บรรทุกคนัท่ีจ าเลยท่ี1ขบัเสียการทรงตวัส่ายไปมาและแล่นเขา้ชนรถยนตบ์รรทุกส่ีลอ้หมายเลข
ทะเบียนน-9105 สงขลาของโจทกท่ี์ 1 ซ่ึงจอดอยูด่า้นซา้ยสุดของถนนฝ่ังตรงกนัขา้มไดรั้บความ
เสียหายพงัยบัเยนิทั้งคนันอกจากน้ียงัท าใหสิ้นคา้วสัดุก่อสร้างรวมหลายรายการของนายเน่ืองจนัท
ขวญัลูกคา้ของโจทกท่ี์ 2 ท่ีไดส้ั่งซ้ือสินคา้ดงักล่าวไปจากโจทกท่ี์ 2 ไดรั้บความเสียหายทั้งหมดซ่ึง
ขณะเกิดเหตุอยูใ่นระหวา่งท่ีโจทกท่ี์ 2 บรรทุกสินคา้วสัดุก่อสร้างดงักล่าวเพื่อน าไปส่งใหแ้ก่นาย
เน่ืองท าให้โจทกท่ี์ 2 ตอ้งรับผิดชดใชค้่าสินคา้ใหแ้ก่ทายาทของนายเน่ืองตามสัญญาโจทกท่ี์ 2 จึงเขา้
รับช่วงสิทธิท่ีจะไล่เบ้ียเรียกร้องค่าสินคา้ในส่วนท่ีโจทกท่ี์ 2 ช าระไปแลว้การกระท าของจ าเลยท่ี 1 
ท าใหโ้จทกท์ั้งสองเสียหายขอใหบ้งัคบัจ าเลยทั้งสามร่วมกนัช าระเงินแก่โจทกท่ี์ 1 จ านวน 185,625 
บาทพร้อมดอกเบ้ียในอตัราร้อยละ 7.5 ต่อปีจากตน้เงิน 180,000 บาทนบัแต่วนัฟ้องเป็นตน้ไป
จนกวา่จะช าระเสร็จและช าระเงินใหโ้จทกท่ี์ 2 จ านวน 32,278 บาทพร้อมดอกเบ้ียในอตัราร้อยละ 
7.5 ต่อปีในตน้เงิน 31,300 บาทนบัแต่วนัฟ้องเป็นตน้ไปจนกวา่จะช าระเสร็จ 
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ตวัอยา่งขอ้มูลค าใหก้าร 

 

ตวัอยา่งขอ้มูลค าอธิบายประมวลกฎหมายวิธีพิจารณาความแพ่ง มาตรา 55 

 

เม่ือมีขอ้โตแ้ยง้เกิดขึ้น เก่ียวกบัสิทธิหรือหนา้ท่ีของบุคคลใดตามกฎหมายแพ่ง หรือบุคคลใดจะตอ้ง
ใชสิ้ทธิทางศาล บุคคลนั้นชอบท่ีจะเสนอคดีของตนต่อศาลส่วนแพ่งท่ีมีเขตอ านาจได ้ตาม
บทบญัญติัแห่งกฎหมายแพ่งและประมวลกฎหมายน้ี 

จ าเลยท่ี 1 ใหก้ารวา่ โจทกไ์ม่เคยตกลงวา่จา้งจ าเลยท่ี 1 เป็นทนายความแกต้่างให ้จ าเลยท่ี 1 เขา้เป็น
ทนายความในคดีแพ่งหมายเลขแดงท่ี 1348/2531 ของศาลชั้นตน้ ในฐานะลูกจา้งของบริษทับวั
หลวงประกนัภยั จ ากดั ซ่ึงตอ้งกระท าตามสัญญาจา้งและตามค าสั่งของบริษทับวัหลวงประกนัภยั 
จ ากดั และผูบ้งัคบับญัชาหาไดก้ระท าเพื่อสินจา้งหรือค่าจา้งตามท่ีโจทก์อา้งไม่ จ าเลยท่ี 1ซ่ึงเป็น
ตวัแทนกระท าภายในขอบอ านาจของตวัการ โจทกก์บัจ าเลยท่ี 1ไม่มีนิติสัมพนัธ์ในลกัษณะจา้งท า
ของ จ าเลยท่ี 1 ไม่ตอ้งรับผิดต่อโจทก ์ในเบ้ืองตน้จ าเลยท่ี 1 ไดเ้ขา้เป็นทนายความใหโ้จทกต์าม
หนา้ท่ีในฐานะลูกจา้งของบริษทับวัหลวงประกนัภยั จ ากดั แต่ต่อมาจ าเลยท่ี 1 ไดล้าออกจากบริษทั
บวัหลวงประกนัภยั จ ากดัแลว้ จ าเลยท่ี 1 จึงพน้จากหนา้ท่ีและความรับผิดชอบ จ าเลยท่ี 2 ในฐานะ
ทนายความของบริษทับวัหลวงประกนัภยั จ ากดั ไดเ้ขา้เป็นทนายความรับผิดชอบแทนเหตุท่ีเกิดขึ้น
จ าเลยท่ี 1 ไม่ทราบมาก่อนจ าเลยท่ี 1 ไม่ตอ้งรับผิดต่อโจทก ์จ าเลยท่ี 1 ไม่ไดล้ะทิ้งหนา้ท่ีและความ
รับผิดชอบ มิไดก้ระท าการใด ๆ ดว้ยความประมาทเลินเล่อในวนันดัพิจารณาและสืบพยานจ าเลยท่ี 
2 ในคดีแพ่งหมายเลขแดงท่ี1348/2531 ของศาลชั้นตน้ จ าเลยท่ี 2 ไดเ้ขา้ด าเนินกระบวนพิจารณา
แลว้ ศาลชั้นตน้หาไดมี้ค าสั่งใหจ้ าเลยท่ี 2 ขาดนดัพิจารณาตามท่ีโจทก์อา้งไม่ จ าเลยทั้งสองจึงไม่
ตอ้งรับผิดต่อโจทก ์การท่ีจ าเลยทั้งสองไม่เรียกบริษทับวัหลวงประกนัภยั จ ากดั เขา้เป็นจ าเลยร่วม
หาใช่เพราะจ าเลยทั้งสองละเลยต่อหนา้ท่ีไม่ แต่เน่ืองจากโจทกไ์ม่ใช่ผูเ้อาประกนัภยัตามสัญญา
ประกนัภยั จึงไม่อาจเรียกบริษทับวัหลวงประกนัภยั จ ากดั เขา้เป็นจ าเลยร่วมได ้ท่ีโจทก์ตอ้งเสียหาย
ตอ้งชดใชค้่าเสียหายในคดีดงักล่าวเพราะลูกจา้งของโจทกก์ระท าละเมิด และท่ีโจทกอ์า้งวา่การ
กระท าของจ าเลยท่ี 1 ท าใหบ้ริษทับวัหลวงประกนัภยั จ ากดั หลุดพน้ความรับผิดตามสัญญา
ประกนัภยั ท าใหโ้จทก์เสียหาย ก็ไม่ปรากฎวา่โจทกไ์ดฟ้้องร้องเอาแก่บริษทับวัหลวงประกนัภยั 
จ ากดั และไม่กระท าการใดเพื่อบรรเทาความเสียหาย ความเสียหายท่ีโจทกไ์ดรั้บเกิดจากการกระท า
ของโจทกเ์อง หาใช่เป็นผลโดยตรงจากการกระท าของจ าเลยทั้งสองไม่จ าเลยท่ี 1 ไม่ตอ้งรับผิดต่อ
โจทก ์ขอใหย้กฟ้อง 
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หลงัจากตดัค าแลว้คณะผูว้ิจยัไดท้ าการวิเคราะห์ส่วนของค าพิพากษาท่ีส าคญัเพื่อน าไปใช้
ในการปรับปรุงแบบจ าลอง โดยการวิเคราะห์ไดแ้บ่งเป็น 2 ส่วนดงัน้ี: 

การวิเคราะห์ความยาวของข้อมูลค าพิพากษาและเอกสารทางกฎหมาย: 
คณะผู ้วิจัยท าการวิเคราะห์ความยาวของข้อมูลค าพิพากษาและเอกสารทาง
กฎหมายเพื่อตรวจสอบลักษณะและความหลากหลายของข้อมูลท่ี มีอยู่ใน
ฐานขอ้มูล โดยส ารวจจ านวนโทเคนในแต่ละเอกสาร เช่น จ านวนโทเคนท่ีมาก
ท่ีสุด จ านวนโทเคนท่ีน้อยท่ีสุด และจ านวนโทเคนโดยเฉล่ียของแต่ละเอกสาร ซ่ึง
จะแสดงในตารางท่ี 3 

การตรวจสอบความผิดปกติของข้อมูล: คณะผูว้ิจัยน าโทเคนของค า
พิพากษาและเอกสารทางกฎหมายมาวิเคราะห์เพื่อตรวจจบัความผิดปกติของขอ้มูล 
หากพบว่ามีความผิดปกติ เช่น โทเคนท่ีขาดหายไปหรือเพิ่ม เติมจากปกติ 
คณะผูวิ้จยัจะท าการปรับปรุงและน าขอ้มูลเหล่าน้ีไปใช้ในการพฒันาแบบจ าลอง
ใหมี้ประสิทธิภาพมากยิง่ขึ้น 

ขั้นตอนเหล่าน้ีจะช่วยให้คณะผูวิ้จัยเข้าใจลักษณะของข้อมูลและความหลากหลายใน
ฐานข้อมูล เพื่อน าข้อมูลเหล่าน้ีไปใช้ในการพัฒนาและปรับปรุงแบบจ าลองให้ มี
ประสิทธิภาพในการท านายค าพิพากษามากยิง่ขึ้น 

ตาราง 3 จ านวนโทเคนในข้อมูลรับเข้าแต่ละประเภท 
ประเภทข้อมูล จ านวนโทเคนท่ีมาก

ท่ีสุด 
จ านวนโทเคนท่ีน้อย

ท่ีสุด 
จ านวนโทเคนโดย

เฉลีย่ 
ค าฟ้อง 2,827 3 180.62 
ค าใหก้าร 1,123 1 72.67 
ค าอธิบายมาตรา 389 21 105.09 
 

จากการวิเคราะห์ตารางท่ี 3 พบว่าค าฟ้องมีจ านวนโทเคนมากท่ีสุดเม่ือเปรียบเทียบกับ
ค าให้การและค าอธิบายมาตรา ซ่ึงนักวิจยัพบว่าค าฟ้องมกัจะกล่าวถึงรูปการณ์ของจ าเลย
มากกวา่ 1 คน ในขณะท่ีค าใหก้ารมกัจะกล่าวถึงกฎหมายจากหน่วยงานอ่ืน ๆ เช่น กฎหมาย
กระทรวง และมีการกล่าวถึงพยานและหลกัฐานท่ียืนยนัว่าจ า เลยไม่ผิด เช่ือมัน่ไดว้่าการ
วิเคราะห์ขอ้มูลเหล่าน้ีจะช่วยให้แบบจ าลองมีความเขา้ใจและความสามารถในการท านาย
ค าพิพากษาไดอ้ยา่งแม่นย  าและมีประสิทธิภาพมากยิง่ขึ้น 
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3.3.2 รูปแบบสถาปัตยกรรมในการทดลอง 
แบบจ าลองแต่ละแบบท่ีสร้างจะถูกน ามาทดลองในสถาปัตยกรรม 2 รูปแบบคือ

รูปแบบการจ าแนกขอ้มูลสองประเภท (Binary Classification) และรูปแบบสถาปัตยกรรม
โครงข่ายประสาทเทียมสยาม (Siam Neural Network) เพื่อทดสอบสมมติฐานท่ีต่างกนั โดยมี
รายละเอียด ดงัน้ี 

การจ าแนกขอ้มูลสองประเภท (Binary Classification) 

 
รูปภาพ 21 แผนภาพแบบจ าลองแบบจ าแนกข้อมูลสองประเภท 

ในการจ าแนกขอ้มูลสองประเภทดงักล่าว แบบจ าลองท่ีไดมี้บทบาทเป็นตวัแปลง 
(Encoder) ท่ีใช้ในการแปลงขอ้มูลเขา้เป็นเวกเตอร์ค่าสัญญาณท่ีสามารถน าไปใช้ในการ
ท านายต่อได ้โดยผลลพัธ์ท่ีตอ้งการคือป้ายก ากบั (Label) ท่ีระบุว่าส่วนของขอ้เท็จจริงใน
ค าพิพากษานั้ น "เก่ียวข้อง" หรือ "ไม่ เก่ียวข้อง" กับมาตราต่าง ๆ นอกเหนือจากน้ี 
คณะผูว้ิจยัตอ้งการทดสอบสมมติฐานท่ีว่าการเพิ่มขอ้มูลค าให้การเขา้ร่วมกบัค าฟ้องจะช่วย
ให้แบบจ าลองสามารถท านายมาตราท่ีถูกตอ้งไดดี้ขึ้น ดงันั้น ขอ้มูลเขา้ในสถาปัตยกรรมน้ี
จะแบ่งออกเป็น 2 ลกัษณะคือ  

การฝึกแบบจ าลองโดยใช้เฉพาะข้อเท็จจริงส่วนค าฟ้อง (plaint) เป็น
ขอ้มูลเขา้ในกระบวนการฝึกแบบจ าลอง โดยใชค้  าฟ้องเพียงอย่างเดียวเป็นขอ้มูลท่ี
น าเขา้ 

การฝึกแบบจ าลองท่ีใช้ข้อเท็จจริงท้ังส่วนค าฟ้อง (plaint) และค าให้การ 
(defense) เป็นขอ้มูลเขา้ในกระบวนการฝึกแบบจ าลอง ซ่ึงประกอบไปดว้ยทั้งค  า
ฟ้องและค าใหก้าร 



 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 40 

โดยการแบ่งขอ้มูลเขา้เป็นสองลกัษณะเพื่อเป็นส่วนหน่ึงของการออกแบบสถาปัตยกรรม
แบบจ าลอง เพื่อให้แบบจ าลองมีความสามารถในการท านายมาตราท่ีถูกตอ้งและปรับปรุง
แบบจ าลองไดใ้หมี้ประสิทธิภาพมากยิง่ขึ้น 

3.3.2.1 ใช้ค ำฟ้องเท่ำนั้นเป็นค่ำสัญญำณ 
ตวัแปลง(encoder) ท่ีใช ้ไดแ้ก่ แบบจ าลอง Bi-LSTM, CNN และ BERT และ

ใช้ขอ้มูลรับเขา้เป็นค าฟ้องเพียงอย่างเดียว ส่วนผลการท านายของแบบจ าลองจะเป็น
การระบุวา่ค  าฟ้องนั้น “เก่ียวขอ้ง” หรือ “ไม่เก่ียวขอ้ง” กบัมาตรานั้น ๆ 

ตาราง 4 ตารางแสดงตัวอย่างรูปแบบข้อมูลของแบบจ าลองท่ีใช้เฉพาะค าฟ้องเป็นค่าสัญญาณ 
ID ของค าพพิากษา ค าฟ้อง รหัสแทนมาตราที่

เกีย่วข้อง 
ป้ายก ากบั 

1 …. 251 1 
2 …. 629 0 
3 …. 251 1 

จากตารางท่ี 4 ข้อมูลเร่ิมต้นท่ีใช้ในการฝึกแบบจ าลองประกอบด้วยเลขของค า
พิพากษา (ID), ค าฟ้อง (Plaint), และรหัสแทนมาตราท่ี เก่ียวข้อง เม่ือน ามาฝึก
แบบจ าลอง จะเพิ่มส่วนป้ายก ากบัเขา้ไปเป็นผลลพัธ์ในกระบวนการฝึก โดยใช้ค่า 0 
และ 1 ในการแทนผลลพัธ์ โดยท่ีในท่ีน้ีไดท้ าการสมมติว่าชุดขอ้มูลประกอบดว้ย 3 
คดีความเป็นตัวอย่างเฉพาะส าหรับมาตรารหัส 251 โดยถา้ค าฟ้องใดเก่ียวข้องกับ
มาตรารหัส 251 จะมีป้ายก ากับเป็น 1 และหากไม่เก่ี ยวข้องจะมีป้ายก ากับเป็น 0 
แบบจ าลองท่ีเก่ียวขอ้งกบัมาตรารหสัอ่ืน ๆ ก็จะเป็นไปตามลกัษณะเดียวกนั 
3.3.2.2 ใช้ค ำฟ้องและค ำให้กำรเป็นค่ำสัญญำณ 

ตวัแปลงท่ีใช ้ไดแ้ก่ แบบจ าลอง Bi-LSTM, CNN, BERT และใชข้อ้มูลรับเขา้
เป็นทั้งค  าฟ้องและค าให้การ ส่วนผลการท านายของแบบจ าลองจะเป็นการระบุว่าค า
ฟ้องนั้น “เก่ียวขอ้ง” หรือ “ไม่เก่ียวขอ้ง” กบัมาตรานั้น ๆ 

ตาราง 5 ตารางแสดงตัวอย่างรูปแบบข้อมูลของแบบจ าลองท่ีใช้ท้ังค าฟ้องและค าให้การเป็นค่า
สัญญาณ 
ID ของค าพิพากษา ค าฟ้อง ค าให้การ รหสัแทนมาตราท่ี

เก่ียวขอ้ง 
ป้ายก ากบั 

1 …. …. 251 1 
2 …. …. 629 0 
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3 …. …. 251 1 
จากตารางท่ี 5 ข้อมูลเร่ิมต้นท่ีใช้ในการฝึกแบบจ าลองประกอบด้วยเลขของค า
พิพากษา (ID), ค าฟ้อง (Plaint), ค าให้การ (defense), และรหัสแทนมาตราท่ีเก่ียวขอ้ง 
เม่ือน ามาฝึกแบบจ าลอง จะเพิ่มส่วนป้ายก ากบัเขา้ไปเป็นผลลพัธ์ในกระบวนการฝึก 
โดยใช้ค่า 0 และ 1 ในการแทนผลลัพธ์ โดยท่ีในงานวิจัยน้ีได้สมมติว่าชุดข้อมูล
ประกอบดว้ย 3 คดีความเป็นตวัอย่างเฉพาะส าหรับมาตรารหัส 251 โดยถา้ค าฟ้องใด
เก่ียวขอ้งกบัมาตรารหัส 251 จะมีป้ายก ากบัเป็น 1 และหากไม่เก่ียวขอ้งจะมีป้ายก ากบั
เป็น 0 แบบจ าลองท่ีเก่ียวขอ้งกบัมาตรารหสัอ่ืน ๆ ก็จะเป็นไปตามลกัษณะเดียวกนั 
3.3.2.3 สถำปัตยกรรมโครงข่ำยประสำทเทียมสยำม (Siam Neural Network) 

  

 
รูปภาพ 22 แผนภาพแบบจ าลองแบบโครงข่ายประสาทเทียมสยาม 

เน่ืองจากมีค าพิพากษาท่ีรวบรวมมามากมาย แต่มีการกระจายตวัของแต่ละ
มาตราท่ีไม่สมดุลกัน บางมาตรามีจ านวนมากกว่ามาตราอ่ืน ๆ และแบบจ าลอง
รูปแบบการจ าแนกขอ้มูลสองประเภทมีความสามารถจ ากดัท่ีท านายไดเ้ฉพาะมาตราท่ี
ผ่านการฝึกฝนเท่านั้น ถา้มีขอ้มูลมาตราน้อย แบบจ าลองจะมีประสิทธิภาพลดลงไป 
ดงันั้น คณะผูวิ้จยัจึงรวบรวมค าอธิบายเพิ่มเติมของมาตราเพื่อฝึกแบบจ าลองรูปแบบ
โครงข่ายประสาทเทียมสยาม แบบการเรียนรู้ด้วยข้อมูลจ านวนน้อย (Few-shot 
Learning) และแบบการเรียนรู้โดยไม่มีข้อมูลปฐมภูมิ (Zero-shot Learning) โดย
แบบจ าลองรูปแบบโครงข่ายประสาทเทียมสยามเหล่าน้ีเหมาะกบัการท านายขอ้มูลท่ี
มีขอ้มูลชุดฝึกจ านวนน้อยหรือไม่มีขอ้มูลชุดฝึกเลยมากกว่าแบบจ าลองรูปแบบการ
จ าแนกขอ้มูลสองประเภท 

สถาปัตยกรรมโครงข่ายประสาทเทียมสยาม (Siamese Neural Network) เป็น
ลกัษณะแบบจ าลองท่ีใชค้่าน ้าหนกัร่วมกนัในการประมวลผล โดยสามารถป้อนขอ้มูล
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ลงไปมากกว่า 1 อย่างได้ ถา้ขอ้มูลเหล่านั้นมีลกัษณะคลา้ยกันมาก ค่าสัญญาณท่ีได้
จากแบบจ าลองก็จะมีความคลา้ยเช่นกนั คณะผูวิ้จยัใชแ้นวคิดของแบบจ าลองน้ีเพื่อ
ตดัสินว่าขอ้เท็จจริงเก่ียวขอ้งกบัมาตราท่ีให้หรือไม่ โดยให้แบบจ าลองเปรียบเทียบ
ความคลา้ยระหว่างข้อความในข้อเท็จจริงกับค าอธิบายของมาตรา ด้วยการอ้างอิง
สมมติฐานวา่หากขอ้เทจ็จริงเก่ียวกบัมาตราดงักล่าว ความหมายและลกัษณะค าควรจะ
มีความคลา้ยคลึงกัน ผลลพัธ์ท่ีได้จากแบบจ าลองน้ีคือป้ายก ากับท่ีระบุว่าส่วนของ
ข้อเท็จจริงในค าพิพากษา "เก่ียวข้อง" ห รือ "ไม่ เก่ียวข้อง" กับมาตราต่าง ๆ 
เช่นเดียวกัน ดงัแสดงในรูปท่ี 22 ในการทดลอง ใช้แบบจ าลองโครงข่ายย่อย (Sub-
network) 2 รูปแบบท่ีแตกต่างกนั ไดแ้ก่ โครงข่ายท่ีใชข้อ้มูลจ านวนนอ้ยในการเรียนรู้ 
(Few-shot Network) และโครงข่ายท่ีไม่มีข้อมูลปฐมภูมิในการเรียนรู้ (Zero-shot 
Network) ซ่ึงมีรายละเอียดต่างกนั 

โครงข่ายท่ีใช้ข้อมูลจ านวนน้อยในการเรียนรู้ (Few-shot Network) จะมีการใชแ้บบจ าลอง

ต่างๆ ท่ีมาเป็นส่วนประกอบของสถาปัตยกรรมโครงข่ายประสาทเทียมสยาม คณะผูว้ิจยัจะฝึก

แบบจ าลองหน่ึงเพื่อสังเกตลกัษณะค่าสัญญาณของค าฟ้อง และฝึกแบบจ าลองอีกตวัหน่ึงเพื่อสังเกต

ลกัษณะค่าสัญญาณของค าอธิบายมาตรา จากนั้นค่าสัญญาณท่ีไดจ้ากแบบจ าลองทั้งสองจะถูกน ามา

เทียบค่าสูญเสียเปรียบต่าง (Contrastive Loss) เพื่อท านายวา่ค าฟ้องนั้นเก่ียวขอ้งกบัค าอธิบายมาตรา

ท่ีให้หรือไม่ อย่างไรก็ตามในกรณีของโครงข่ายย่อยแบบ Few-shot ข้อมูลท่ีมีป้ายก ากับตามท่ี

ก าหนดในช่วงการเรียนรู้ของแบบจ าลองจะปรากฎในขอ้มูลชุดทดสอบดว้ย 

ตาราง 6 ตารางแสดงตัวอย่างรูปแบบข้อมูลของแบบจ าลองในโครงข่ายย่อยแบบ Few-shot 
ID ของค า
พิพากษา 

 ค าฟ้อง ค าอธิบายมาตรา รหสัแทนมาตราท่ี
เก่ียวขอ้ง 

ป้ายก ากบั 

1  …. A 251 1 
2  …. B 629 0 
3  …. A 251 1 
จากตารางท่ี 6 ในขอ้มูลแรกเร่ิมประกอบดว้ยเลข ID ของค าพิพากษา ค าฟ้อง ค าอธิบายมาตรา และ
รหัสแทนมาตราท่ีเก่ียวขอ้ง เม่ือน ามาฝึกแบบจ าลอง Few-shot Network จะเพิ่มส่วนป้ายก ากบัเขา้
ไปเป็นผลลพัธ์ในการฝึก โดยแทนผลลพัธ์ดว้ย 0 และ 1 ในท่ีน้ี ทางคณะผูวิ้จยัไดท้ าการสมมติว่าทั้ง
ชุดขอ้มูลประกอบดว้ย 3 คดีความ และเป็นตวัอย่างเฉพาะแบบจ าลองของมาตรารหัส 251 หากคู่ค  า
ฟ้องและค าอธิบายมาตราใดสอดคลอ้งกนั จะมีป้ายก ากบัเป็น 1 หากไม่สอดคลอ้งกนั จะมีป้ายก ากบั
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เป็น 0 แบบจ าลองในมาตรารหัสอ่ืน ๆ ก็จะมีลกัษณะเช่นน้ีเช่นกนั ซ่ึงท าให้ Few-shot Network มี
แบบจ าลองแยกกนัไปเป็นแบบจ าลองเฉพาะของแต่ละมาตรา รวมทั้งหมด 4 มาตรา 
 

โครงข่ายท่ีปราศจากข้อมูลปฐมภูมิในการเรียนรู้ (Zero-shot Network) จะใชแ้บบจ าลอง
ต่าง ๆ เป็นตัวแปลงบนสถาปัตยกรรมโครงข่ายประสาทเทียมสยาม โดยคณะผู ้วิจัยจะฝึก
แบบจ าลองหน่ึงให้สังเกตลกัษณะค่าสัญญาณของค าฟ้อง และอีกแบบจ าลองหน่ึงสังเกตลกัษณะค่า
สัญญาณของค าอธิบายมาตรา แลว้น าค่าสัญญาณจากแบบจ าลองทั้งสองมาเทียบค่าสูญเสียเปรียบ
ต่าง เพื่อท านายว่าค าฟ้องนั้นมีความเก่ียวขอ้งกบัค าอธิบายมาตราท่ีใหห้รือไม่ แต่โครงข่ายย่อยแบบ 
Zero-shot แตกต่างจากโครงข่ายลกัษณะแรกคือ แบบจ าลองในโครงข่ายลกัษณะน้ีจะไม่มีโอกาสได้
เห็นลกัษณะขอ้มูลท่ีมีป้ายก ากบัตามท่ีก าหนดในช่วงการเรียนรู้ของแบบจ าลองในขอ้มูลชุดทดสอบ
เลย และตอ้งท านายขอ้มูลป้ายก ากบัใหม่ท่ีเป็นมาตราท่ีไม่เก่ียวขอ้งกบัมาตรา 420 ท าใหแ้บบจ าลอง
ไม่มีองคค์วามรู้ของลกัษณะขอ้มูลดงักล่าวมาก่อน 

ตาราง 7 ตารางแสดงตัวอย่างรูปแบบข้อมูลของแบบจ าลองในโครงข่ายย่อยแบบ Zero-shot 
ID ของค า
พิพากษา 

ค าฟ้อง ค าอธิบายมาตรา รหสัแทนมาตรา
ท่ีเก่ียวขอ้ง 

ป้ายก ากบั 

1 …. A 251 1 
1 …. B 629 0 
1 …. C 135 0 
2 …. A 251 0 
2 …. B 629 1 
2 …. C 135 0 
 
จากตารางท่ี 7 ขอ้มูลแรกประกอบดว้ยเลข ID ของค าพิพากษา ค าฟ้อง ค าอธิบายมาตรา และรหัส
แทนมาตราท่ีเก่ียวขอ้ง เม่ือน ามาฝึกแบบจ าลอง จะเพิ่มส่วนป้ายก ากบัเขา้ไปเป็นผลลพัธ์ในการฝึก 
โดยแทนผลลพัธ์ด้วย 0 และ 1 ในงานวิจยัน้ีได้ท าการสมมติว่าชุดขอ้มูลประกอบดว้ย 2 คดีความ
และ 3 มาตราเท่านั้น แบบจ าลองจะจบัคู่ค  าฟ้องและค าอธิบายมาตราในทุกรูปแบบท่ีเป็นไปได ้ท า
ให้เกิดป้ายก ากับเป็น 0 มากขึ้น เปรียบเสมือนแบบจ าลองน้ีต้องฝึกแยกแต่ละมาตรา เน่ืองจาก
สามารถเรียนรู้ลกัษณะความสอดคลอ้งหรือไม่สอดคลอ้งในทุกรูปแบบของขอ้มูลท่ีมีอยู่ได้ ชุด
ข้อมูลลักษณะน้ีท าให้แบบจ าลองสามารถเรียนรู้ลักษณะทุกมาตราในหน่ึงแบบจ าลองโดยไม่
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จ าเป็นต้องฝึกแบบจ าลองแยกแต่ละมาตรา ข้อมูลเพิ่มเติมเก่ียวกับการจัดเตรียมข้อมูลและ
รายละเอียดอ่ืนๆ สามารถเรียนรู้ไดจ้ากขอ้มูลท่ีผูว้ิจยัไดแ้จกแจงไว ้

3.3.3 การออกแบบการทดลอง 

3.3.3.1 กำรแบ่งข้อมูล 
ในส่วนของการฝึกแบบจ าลอง คณะผูว้ิจยัใช้ลกัษณะแบบจ าลองตามท่ีได้

กล่าวไปขา้งตน้ โดยแบ่งชุดขอ้มูลออกเป็น 3 ส่วน ไดแ้ก่ ขอ้มูลชุดฝึก 70% ขอ้มูลวดั
เพื่อปรับแบบจ าลองระหว่างฝึก 10%และข้อมูลชุดทดสอบประสิทธิภาพของ
แบบจ าลอง 20%  

จ านวนชุดข้อมูลท่ีใช้ในในการฝึกฝนแบบจ าลองการจ าแนกข้อมูลสอง
ประเภท เท่ากับ 2,352 คู่ชุดขอ้มูลต่อหน่ึงมาตราท่ีเก่ียวขอ้ง ตามรูปท่ี 23 ในขณะท่ี
แบบจ าลองแบบโครงข่ายประสาทเทียมสยามโครงข่ายย่อยแบบการเรียนรู้ดว้ยขอ้มูล
จ านวนน้อย (Few-shot Sub-network) และโครงข่ายยอ่ยแบบการเรียนรู้โดยปราศจาก
ข้อมูลปฐมภูมิ (Zero-shot Sub-network) ล้วนใช้ข้อมูลตั้ งต้นชุดเดียวกันจ านวน 
15,055 ขอ้มูล หลงัจากปรับขอ้มูลมีจ านวนชุดขอ้มูลท่ีใชใ้นการฝึกฝนทั้งหมดเท่ากบั 
37,870 คู่ชุดขอ้มูล ซ่ึงประกอบดว้ยสัดส่วนของป้ายก ากบัของแต่ละมาตราตามรูปท่ี 
2 4

 
รูปภาพ 23 สัดส่วนป้ายก ากับในแบบจ าลองการจ าแนกแบบสองประเภทของแต่ละมาตรา 
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รูปภาพ 24   สัดส่วนป้ายก ากับในแบบจ าลองแบบโครงข่ายประสาทเทียมสยามของแต่ละมาตรา 

3.3.3.2 กำรปรับจูนไฮเปอร์พำรำมิเตอร์ 
ในการฝึกแบบจ าลองโครงข่ ายประสาทเที ยม คณะผู ้วิจัยใช้  W ord 

Embedding จ านวน 300 มิติท่ีสร้างจากไลบรารี fastText ซ่ึงได้เรียนรู้ขอ้มูลค าจาก
คลงัขอ้มูล Common Crawl และคลงัขอ้มูล Wikipedia โดยมีขั้นตอนดงัน้ี: 

1. ปรับจ านวนรอบของการฝึกแบบจ าลอง (Epoch) ตามความเหมาะสมของ
แบบจ าลอง 

2. ควบคุมขนาดการแบ่งชุดข้อมูลเพื่อป้อนเข้าแบบจ าลองระหว่างฝึก 
(Batch Size) ใหอ้ยูร่ะหวา่ง 24-60 

3. ใช้อลักอริทึมอดมั (Adam) เป็น Optimizer เพื่อหาค่าน ้ าหนกัท่ีเหมาะสม
ท่ีสุดท่ีท าใหค้่าสูญเสียนอ้ยท่ีสุด 

ส าหรับแบบจ าลอง CNN คณะผูว้ิจยัได้ก าหนดไฮเปอร์พารามิเตอร์เพิ่มเติม
ดงัน้ี: 

1. ในแบบจ าลองการจ าแนกขอ้มูลสองประเภท ก าหนดจ านวนฟิลเตอร์ 
(Filter) เท่ากบั 128 และขนาดฟิลเตอร์ (Kernel) เท่ากบั 28 

2. ส่วนแบบจ าลองแบบโครงข่ายประสาทเทียมสยามก าหนดจ านวน
ฟิลเตอร์เท่ากบั 64 และ 80 และขนาดฟิลเตอร์เท่ากบั 5 และ 15 

3. ก าหนดขนาดเวกเตอร์ส าหรับการเลือกค่าสูงสุดของเวกเตอร์ (pool size) 
เท่ากบั 2 
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4. ใชฟั้งกช์นักระตุน้ ReLU เป็นฟังกช์นักระตุน้ในชั้นประมวลผล 
5. ในชั้นประมวลผล มีการสุ่มปิดหน่วยประมวลผล (Dropout) ร้อยละ 50 

เพื่อลดการเกิดปัญหา Overfitting ท่ีเกิดขึ้นในขอ้มูลชุดฝึก 
คณะผูว้ิจยัยงัใช ้Word Embedding จากแบบจ าลอง BERT ชนิด Multilingual base 

model (หรือ mBERT) เพื่อรองรับภาษาต่างๆ รวมถึงภาษาไทยดว้ย แบบจ าลอง mBERT 
สามารถรองรับไดก้ว่า 104 ภาษา โดยมี Word Embedding ท่ีมีขนาด 768 มิติ และไดรั้บการ
เรียนรู้ค ามาก่อนจากขอ้มูลทั้งหมดในคลังขอ้มูล Wikipedia ของทุกภาษา ท าให้ Word 
Embedding ของ mBERT มีขอ้มูลค าท่ีมากกว่า Word Embedding อ่ืนๆ ท่ีเรียนรู้ขอ้มูลค า
มาก่อนแลว้ และมีแนวโนม้ท่ีจะมีประสิทธิภาพมากกวา่ 

คณะผู ้วิจัยทดลองใช้แบบจ าลอง mBERT ในรูปแบบการจ าแนกข้อมูลสอง
ประเภท (Binary Classification) โดยใช ้mBERT เป็นตวัแปลง (Encoder) ขอ้มูลเพื่อเปล่ียน
ขอ้มูลรับเขา้ให้กลายเป็นค่าสัญญาณท่ีแบบจ าลองสามารถน าไปท านายต่อไปได ้แต่ขอ้มูล
รับเขา้ของ BERT และ mBERT จะมีลกัษณะต่างออกไป โดยขอ้มูลรับเขา้จะมีเพียงอนัเดียว
แต่สามารถใส่ขอ้มูลมากกว่า 2 อย่างได้ด้วยการใช้อกัขระพิเศษ [SEP] เพื่อคัน่และเช่ือม
เป็นขอ้มูลรับเขา้ในหน่วยเดียวกนั 

ส่วนอีกรูปแบบหน่ึงคือโครงข่ายประสาทเทียมสยาม (Siamese Neural Network) 
ซ่ึงในท่ีน้ีจะใช ้Word Embedding ของ mBERT มาหาเทียบหาความคลา้ยระหว่างขอ้ความ
ในขอ้เทจ็จริงกบัค าอธิบายมาตราแทน และใชแ้บบจ าลองอ่ืนมาก าหนดเกณฑเ์พื่อตดัสินว่า
ขอ้เทจ็จริงนั้นเก่ียวขอ้งกบัค าอธิบายมาตราท่ีใหห้รือไม่ 

1. mBERT แบบ Next sentence prediction (เทียบเคียงการจ าแนกข้อมูลสอง
ประเภท) 

 
รูปภาพ 25 แผนภาพแบบจ าลอง mBERT แบบจ าแนกข้อมูลสองประเภท 
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แบบจ าลองน้ีใช ้mBERT เป็นเคร่ืองจ าแนกประเภทโดยตรง โดยรวมค าฟ้องและค าอธิบาย
มาตราให้เป็นหน่ึงขอ้มูลป้อนเขา้ดว้ยเคร่ืองหมายคัน่พิเศษ [SEP] โดยแบ่งความยาวให้เป็น
ขา้งละ 255 โทเคน ความยาวสูงสุดของขอ้มูลป้อนเขา้จึงเป็น 510 โทเคน และเม่ือใส่ขอ้มูล
ป้อนเข้าแล้วจะให้แบบจ าลองจ าแนกออกมาว่าค าฟ้องและค าอธิบายมาตราน้ีมีความ 
‘เก่ียวขอ้ง’ หรือ ‘ไม่เก่ียวขอ้ง’ 

การก าหนดไฮเปอร์พารามิเตอร์ ได้แก่ การควบคุมขนาดการแบ่งชุดข้อมูลเพื่อ
ป้อนเขา้แบบจ าลองระหว่างฝึก (Batch Size) ให้เป็น 10 และใช้อลักอริทึมอดัม (Adam) 
ส าหรับหาค่าน ้าหนกัท่ีเหมาะสมท่ีสุดท่ีท าให้ค่าสูญเสียนอ้ยท่ีสุด (Optimizer) โดยท่ีมีอตัรา
ค่าการเรียนรู้ (Learning rate) อยูท่ี่ 5e-6 

2. mBERT แบบใชค้่าระยะห่างโคไซน์ (Cosine distance) จาก Word 
Embeddings (เทียบเคียงโครงข่ายประสาทเทียมแบบสยาม) 

 
รูปภาพ 26 แผนภาพแบบจ าลอง mBERT แบบโครงข่ายประสาทเทียมสยาม 

ในแบบจ าลองน้ีคณะผู ้วิจัยได้น าค าฟ้องและค าอธิบายมาตรามาแปลงเป็น W ord 
Embedding ด้วยตัวแปลง mBERT เพื่อน าค่าสัญญาณมาค านวณหาค่าความต่างด้วยค่า
ระยะห่าง Euclidian Distance ระหวา่งค่าสัญญาณค าฟ้องและค่าสัญญาณค าอธิบายมาตรา 
เม่ือไดค้่าความต่างระหวา่งค าฟ้องและค าอธิบายมาตราแลว้ เท่ากบัวา่ไดม้า 1 ค่าสัญญาณ 
ในขั้นตอนถดัไปคือการน าค่าสัญญาณ 1 มิติน้ีเขา้แบบจ าลองอ่ืน เพื่อใหแ้บบจ าลองอ่ืนช่วย
ตดัสินใจวา่ หากมีค่าความต่างเท่าน้ี ควรใหป้้ายก ากบัวา่คู่ชุดขอ้มูล ค าฟ้องและค าอธิบาย
มาตรา เก่ียวขอ้งกนัหรือไม่ โดยใชโ้ครงข่ายประสาทเทียมเฉล่ียเชิงลึก (Deep Averaging 
Neural Network: DAN) เป็นเคร่ืองก าหนดเกณฑด์งักล่าว 

ส าหรับแบบจ าลอง DAN คณะผูว้ิจยัควบคุมขนาดการแบ่งชุดขอ้มูลเพื่อป้อนเขา้
แบบจ าลองระหว่างฝึก (Batch Size) ให้อยู่ระหว่าง 24-64 และใชอ้ลักอริทึมอดมั (Adam) 
ส าหรับหาค่าน ้าหนกัท่ีเหมาะสมท่ีสุดท่ีท าใหค้่าสูญเสียนอ้ยท่ีสุด (Optimizer) 
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บทที่ 4 
ผลการวิจัย 

ในบทน้ีจะอธิบายผลลพัธ์ท่ีไดจ้ากการทดลองเพื่อประเมินประสิทธิภาพของแบบจ าลองใน
การท านายมาตราท่ีเก่ียวขอ้ง โดยในการทดลองนั้นจะเนน้การท านายความเก่ียวขอ้งระหว่างค าฟ้อง
และมาตรา ผลการทดลองจะแสดงให้เห็นถึงประสิทธิภาพของแบบจ าลองแบบการจ าแนกขอ้มูล
สองประเภทท่ีใชข้อ้มูลจ านวนนอ้ยในการฝึกฝน รวมถึงผลลัพธ์ท่ีไดจ้ากแบบจ าลองแบบโครงข่าย
ประสาทเทียมสยามท่ีทดสอบความสามารถในการท านายมาตราท่ีเก่ียวขอ้งโดยใช้ชุดขอ้มูลฝึกท่ี
จ ากดั นอกจากน้ียงัจะมีการน าแบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมสยามมาประยุกตใ์ชใ้นระบบคน้
คืนมาตราท่ีเก่ียวขอ้ง ผลการทดลองจะแสดงประสิทธิภาพของการใชแ้บบจ าลองโครงข่ายประสาท
เทียมสยามในการคน้หามาตราท่ีเก่ียวขอ้งไดอ้ยา่งไร้ปัญหาและเป็นประโยชน์ 

ตาราง 8 แสดงผลการทดลองในรูปแบบของ f1-score ของการจ าแนกข้อมูลสองประเภทโดย
เปรียบเทียบระหว่างแบบจ าลองและระหว่างลักษณะข้อมูลรับเข้า 
โดยก าหนดให้ P หมายถึงค าฟ้อง และ D หมายถึงค าให้การ 

ประเภทโมเดล 
มาตรา 55 มาตรา 425 มาตรา 438 มาตรา 172 

P P+D P P+D P P+D P P+D 

MaxEnt (unigram) 0.235 0.179 0.247 0.359 0.232 0.205 0.164 0.263 

MaxEnt 
(unigram+bigram) 

0.215 0.157 0.319 0.290 0.206 0.152 0.130 0.222 

MaxEnt (TF-IDF) 0.240 0.204 0.366 0.353 0.143 0.073 0.085 0.250 

Bi-LSTM 0.348 0.267 0.521 0.384 0.107 0.200 0.097 0.209 

CNN 0.310 0.287 0.511 0.447 0.202 0.143 0.164 0.124 
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จากการทดลองในตารางที่  8 พบว่าการใช้ค าฟ้องร่วมกับค าให้การเป็นข้อมูลรับเข้าส าหรับ
แบบจ าลองไม่ไดท้ าใหป้ระสิทธิภาพในการท านายมาตราที่เก่ียวขอ้งดีขึน้เมื่อเปรียบเทียบกบัการ
ใชค้ าฟ้องเป็นขอ้มูลรบัเขา้เพียงอย่างเดียว แต่พบว่าในบางกฎหมาย เช่น ประมวลกฎหมายวิธี

พิจารณาความแพ่ง มาตรา 172 การใช้ค าให้การร่วมกับค าฟ้องส่งผลให้ประสิทธิภาพของ
แบบจ าลองดีขึน้ในแบบจ าลองส่วนใหญ่ สาเหตุอาจเกิดจากมาตรานีเ้ป็นมาตราที่ใชส้  าหรบัการ
โตแ้ยง้ของจ าเลย ค่าสัญญาณที่บ่งบอกถึงมาตรานีจ้ึงมีแนวโนม้ที่จะอยู่ในค าใหก้ารดว้ย ดังนั้น 
ค าใหก้ารจึงมีสว่นช่วยอย่างมากกบัแบบจ าลองที่ท านายมาตราลกัษณะนี ้
 

นอกจากนีพ้บว่าแบบจ าลอง Bi-LSTM และแบบจ าลอง CNN มีประสิทธิภาพดีกว่า
แบบจ าลอง MaxEnt ในประมวลกฎหมายวิธีพิจารณาความแพ่ง มาตรา 55 และประมวลกฎหมาย
แพ่งและพาณิชย ์มาตรา 425 สาเหตอุาจเกิดจากประมวลกฎหมายวิธีพิจารณาความแพ่ง มาตรา 
55 เป็นมาตราที่ปรากฎค่อนขา้งบ่อยในค าพิพากษาจ านวนมาก การใส่ค าที่บ่งบอกมาตรานีใ้นค า
พิพากษาอย่างชดัเจนนัน้จึงอาจขึน้อยู่กบัดลุยพินิจของผูเ้ขียน ส่งผลใหเ้นือ้หามีความซบัซอ้นและ

ยากต่อการพิจารณาเฉพาะในระดบัค าเพียงอย่างเดียว อีกทัง้ แบบจ าลอง Bi-LSTM และ CNN มี
ประสิทธิภาพดีกว่าในการท านายระดับประโยค และสามารถจับค่าสัญญาณจากกลุ่มค าหลาย
รูปแบบ ตามล าดบั ผลลพัธข์องมาตราเหล่านีจ้ึงออกมาดีกว่าแบบจ าลอง MaxEnt ที่จ  ากดัเฉพาะ
ค่าสัญญาณระดับค า ในขณะเดียวกัน คณะผูว้ิจัยสังเกตไดว้่าค าศัพทท์ี่ใชใ้นประมวลกฎหมาย

แพ่งและพาณิชย์ มาตรา 425 ซึ่งมีเนือ้หาเก่ียวข้องกับนายจ้างและลูกจ้างมีลักษณะค่อนข้าง
เฉพาะ ผลของแบบจ าลอง MaxEnt ในมาตรานีจ้ึงดีกว่าในมาตราอ่ืน ๆ เป็นพิเศษ อย่างไรก็ตาม 
ประสิทธิภาพของแบบจ าลองยงัคงต ่ากว่าแบบจ าลอง Bi-LSTM และแบบจ าลอง CNN 

ตาราง 9 ผลการเปรียบเทียบค่า f1-score ของแต่ละสถาปัตยกรรม 

ประเภท
สถาปัตยกรรม 

ประเภทโมเดล 

Few Shot Zero Shot 

มาตรา 
55 

มาตรา
425 

มาตรา 
438 

มาตรา 
172 

มาตราทั้งหมดท่ีไม่
เกีย่วกบัมาตรา 420 

Siamese Neural 
Network 

MaxEnt 0.2000 0.4416 0.2025 0.1565 0.0169 

Bi-LSTM 0.3162 0.2541 0.2643 0.1871 0.1049 

CNN 0.3162 0.2406 0.1168 0.0556 0.0262 

BERT (Cosine 0.2652 0.0916 0.1395 0.1223  
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similarity) 

Binary 
Classification 

MaxEnt (unigram) 0.2352 0.2469 0.2315 0.1639  

MaxEnt 
(uni+bigram) 0.2150 0.3188 0.2058 0.1304  

MaxEnt (TfIdf) 0.2407 0.3661 0.1428 0.0851  

Bi-LSTM 0.3478 0.5210 0.1684 0.2000  

CNN 0.3097 0.5106 0.2016 0 .1643  

BERT (NSP) 0.1446 0.0604 0.0455 0.0952  

 
จากผลการทดลองในตารางท่ี 9 พบว่าแบบจ าลอง Bi-LSTM ท านายไดดี้ท่ีสุดในมาตราส่วนใหญ่ 
แต่ไม่ไดมี้ประสิทธิภาพท่ีดีกวา่อยา่งเห็นไดช้ดั 

นอกจากน้ี คณะผูวิ้จยัพบว่าประสิทธิภาพการท านายมาตราท่ีเก่ียวขอ้งของแบบจ าลองบน
โครงข่ายประสาทเทียมแบบสยามมีความใกลเ้คียงกบัแบบจ าลองการจ าแนกขอ้มูลสองประเภทใน
ประมวลกฎหมายแพ่งและพาณิชยม์าตรา 438 และประมวลกฎหมายวิธีพิจารณาความแพ่งมาตรา 
172 ของแบบจ าลอง Bi-LSTM แมว้า่แบบจ าลองบนโครงข่ายประสาทเทียมสยามจะไม่ไดเ้รียนรู้ค า
ฟ้องของแต่ละมาตรามาโดยเฉพาะ เช่นเดียวกบัแบบจ าลองการจ าแนกขอ้มูลสอบประเภท จากผล
การทดลองน้ีอาจสรุปได้ว่าแบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบสยามมีความเป็นไปได้ท่ีจะ
สามารถท านายมาตราท่ีแบบจ าลองไม่ไดเ้รียนรู้จากขอ้มูลชุดฝึก 

ในขณะท่ีแบบจ าลองท่ีปราศจากขอ้มูลปฐมภูมิในการเรียนรู้ (Zero-shot) ท านายไดดี้น้อย
กว่าแบบจ าลองท่ีพัฒนาขึ้ นด้วยข้อมูลชุดฝึกท่ีมีจ านวนน้อย (Few-shot) อย่างไรก็ตาม แม้
แบบจ าลองจะไม่มีขอ้มูลในการเรียนรู้ประกอบ แต่ประสิทธิภาพการท านายมาตราท่ีเก่ียวขอ้งของ
แบบจ าลองนั้นยงัสามารถแสดงผลออกมาไดดี้ในระดบัหน่ึง ทั้งน้ี อาจมีสาเหตุมาจากแบบจ าลอง
เหล่าน้ีมีองคค์วามรู้ทัว่ไปเก่ียวกบัภาษาจากกระบวนการถ่ายทอดการเรียนรู้ (Transfer Learning) ท่ี
แบบจ าลองได้รับผ่านเวกเตอร์ของค าท่ีได้จากการเรียนรู้ของแบบจ าลองอ่ืนมาก่อน (Pretrained 
Word Embedding) แลว้ในระดบัหน่ึง 

ส าหรับประเภทแบบจ าลองตวัเขา้รหัสแบบสองทิศทางในรูปแบบตัวแปลง (BERT) มี
ประสิทธิภาพการท านายท่ีต ่าท่ีสุดในทั้งสองสถาปัตยกรรม อาจมีสาเหตุมาจากความยาวเอกสาร
ทางกฎหมายมีความยาวมากเกินกว่าท่ีแบบจ าลองจะเก็บขอ้มูลไดห้มด และแบบจ าลอง BERT นั้น
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ถูกฝึกมาจากฐานขอ้มูลขององคค์วามรู้ทัว่ไป การน ามาใชก้บัเอกสารทางกฎหมายท่ีปรากฏการใช้
ค  าเฉพาะทาง จึงอาจท าใหแ้บบจ าลองไม่สามารถเก็บค่าสัญญาณเหล่าน้ีไดค้รบถว้น 

ตาราง 10 ผล f1-score@3 ของโครงข่ายประสาทเทียมสยามโดยเปรียบเทียบผลระหว่างแบบจ าลอง 

ประเภท
โมเดล 

Few-shot Zero-shot 

มาตรา 55 มาตรา 425 มาตรา 438 มาตรา 172 
มาตราทั้งหมดท่ีไม่เก่ียวกบั

มาตรา 420 

Bi-LSTM 0.5057 0.4083 0.4091 0.3086 0.3164 

CNN 0.5678 0.4062 0.4072 0.2737 0.3307 

BERT 0.6398 0.3137 0.1212 0.1089  

Elasticsearch 0.3759 0.0000 0.3853 0.2021  

จากผลการทดลองในตารางท่ี 10 ซ่ึงเป็นการทดลองในการค้นคืนมาตราท่ีเก่ียวข้องโดยใช้
แบบจ าลองบนโครงข่ายประสาทเทียมสยาม และวดัผลด้วยค่า f1-score@3 พบว่าแบบจ าลองมี
ประสิทธิภาพท่ีดีขึ้นอย่างมากในทุกมาตราอย่างสม ่าเสมอ ไม่ว่าจะเป็นแบบจ าลองท่ีฝึกดว้ยขอ้มูล
ชุดฝึกจ านวนน้อย (Few-shot) หรือแบบจ าลองท่ีไม่มีขอ้มูลชุดฝึกเลย (Zero-shot) นอกจากน้ี เม่ือ
เปรียบเทียบกบัผลการคน้หามาตราท่ีเก่ียวขอ้งดว้ยเคร่ืองมือคน้หาและสืบคน้ขอ้มูล (Elasticsearch) 
แบบจ าลองบนโครงข่ายประสาทเทียมสยามท่ีคณะผูวิ้จยัพฒันาขึ้นก็มีประสิทธิภาพดีกว่าเช่นกัน 
ซ่ึงแสดงให้เห็นว่าแบบจ าลองมีความสามารถในการคดักรองและเลือกมาตราท่ีเก่ียวข้องต่อค า
พิพากษาไดดี้ไดดี้ 
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บทที่ 5 
สรุปผล 

จากการวิจยัน้ี คณะผูวิ้จยัไดร้วบรวมขอ้มูลค าพิพากษาทั้งหมด 80,654 ค าพิพากษาตั้งแต่ปี
พ.ศ. 2471 ถึงปีพ.ศ. 2559 และแบ่งขอ้มูลเหล่าน้ีออกเป็นสามกลุ่มหลกั คือ ค าฟ้อง ค าให้การ และ
ป้ายก ากบัมาตราท่ีเก่ียวขอ้ง โดยมีจ านวนค าพิพากษาทั้งหมดอยู่ท่ี 4,448 ค าพิพากษา นอกจากน้ี 
คณะผูว้ิจยัยงัรวบรวมขอ้มูลกฎหมายแพ่งและพาณิชยท่ี์เก่ียวข้องกับค าพิพากษา เพื่อใช้เป็นค่า
สัญญาณหลกัในการเรียนรู้ของแบบจ าลองต่างๆ ในการคดักรองและเลือกมาตราท่ีเก่ียวขอ้งกับ
ขอ้เทจ็จริงในค าพิพากษา เพื่อพฒันาระบบคน้คืนมาตราท่ีเก่ียวขอ้ง 

ในการพัฒนาแบบจ าลอง คณะผูว้ิจัยใช้แบบจ าลอง Bi-LSTM, CNN, และ BERT บน
สถาปัตยกรรมของการจ าแนกขอ้มูลสองประเภท เพื่อทดสอบการใช้ค  าให้การเป็นขอ้มูลรับเข้า
ร่วมกบัค าฟ้อง จากผลการทดลองพบว่าการเพิ่มค าให้การไม่มีผลอย่างชดัเจนต่อประสิทธิภาพใน
การท านายมาตราท่ีเก่ียวขอ้งของแบบจ าลองส่วนใหญ่ นอกจากน้ี แบบจ าลองโครงข่ายประสาท
เทียมสยามยงัมีประสิทธิภาพการท านายดีกว่าเคร่ืองมือคน้หาและสืบคน้ขอ้มูล (Elasticsearch) ซ่ึง
เป็นตวัช้ีวดัในการสร้างระบบคน้คืน และมีคะแนน f1-score@3 มากกว่าร้อยละ 50 ในมาตรา 55 
จากผลการทดลองทั้งหมด จากผลลพัธ์ท่ีได ้สรุปไดว้่าแบบจ าลองท่ีพฒันาขึ้นอาจน าไปพฒันาเป็น
ระบบคน้คืนมาตราท่ีครอบคลุมขอ้กฎหมายอยา่งกวา้งขึ้น และมีประโยชน์ในการน าไปประยุกตใ์ช้
กบัค าพิพากษาในบริบทท่ีแตกต่างออกไป โดยไม่จ าเป็นตอ้งเร่ิมตน้ฝึกแบบจ าลองใหม่ ซ่ึงเป็นการ
ประหยดัเวลาและทรัพยากร และแกไ้ขปัญหาขอ้จ ากดัของปริมาณขอ้มูล 
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