
บ ท ท ี่ 3

การหาขอบเขตของชีเอเฉพาะ

ใ น บ ท น ี้จ ะ ก ล ่า ว ถ ึง ก า ร ท ำ ง า น ส ่ว น แ ร ก ข อ ง ร ะ บ บ  ค ือ ก า ร ใ ช ้ว ิธ ีก า ร ท า ง ส ถ ิต ิเ พ ื่อ ห า

ข อ บ เ ข ต ข อ ง ช ื่อ เ ฉ พ า ะ  ห ร อ ค ือ ก า ร ห า ร า ย ก า ร ก ล ุ่ม พ ย า ง ค ์ท ี่อ า จ เ ป ็น ช ื่อ เ ฉ พ า ะ  แ ล ะ เน ื่อ ง จ า ก

ว ิธ ีก า ร ท า ง ส ถ ิต ิท ี่ใ ช ้ เ ป ็น ก า ร ค ำ น ว ณ ค ว า ม ส ัม พ ัน ธ ์ร ะ ห ว ่า ง ส อ ง ห น ่ว ย ห ร ือ ส อ ง พ ย า ง ค ์ ใ น ต อ น แ ร ก  

ข อ ง บ ท น ี้จ ึง จ ะ ก ล ่า ว ถ ึง ก า ร ป ร ับ ว ิธ ีก า ร ท า ง ส ถ ิต ิเ พ ื่อ ใ ช ้ค ำ น ว ณ ค ว า ม ส ัม พ ัน ธ ์ร ะ ห ว ่า ง ห ล า ย พ ย า ง ค ์ 

ไ ด ้ ซ ึ่ง จ ะ ก ล ่า ว ถ ึง ว ิธ ีท า ง ส ถ ิต ิท ี่น ำ ม า ป ร ับ เ พ ื่อ ใ ช ้เ ล ือ ก ก ล ุ่ม พ ย า ง ค ์ท ี่อ า จ เ ป ็น ช ื่อ เ ฉ พ า ะ  ( c a n d id a te )  

แ ล ะ น ำ เ ส น อ ผ ล ว ิธ ีก า ร ท า ง ส ถ ิต ิท ี่เ ห ม า ะ ส ม ท ี่ส ุด ใ น ก า ร ด ึง ก ล ุ่ม พ ย า ง ค ์ท ี่น ่า จ ะ เ ป ็น ช ื่อ เ ฉ พ า ะ อ อ ก ม า  

แ ล ะ ใ น ส อ ง ส ่ว น ส ุด ท ้า ย จ ะ ก ล ่า ว ถ ึง ผ ล แ ล ะ ก า ร อ ภ ิป ร า ย ผ ล ข อ ง ว ิธ ีท า ง ส ถ ิต ิท ี่ใ ช ้ใ น ง า น ว ิจ ัย น ี้

3.1 ว ิธ ีท าง ส ถ ิต ิท ี่ป ร ะ ย ุก ต ํไ ซ ้
จากวิธีการทางสถิติที่กล่าวไปในบทที่แล้ว จะพบว่าวิธีการใช้ค่า Mutual Information , ค่า 

P earson’s Chi-square 1 ค่า Cubic association ratio (Ml3) และค่า Dunning's Log Likelihood 
นั้น ปกติจะใช้คำนวณหาค่าความสัมพันธ์ของ 2 คำ ซ ึ่งช ื่อเฉพาะหลายชื่อมักมีความยาวมากกว่า 
2 คำ อีกทั้งชื่อสถานที่หรือชื่อองค์กรก็มักมีความยาวมากกว่า 2 คำขึ้นไป ทำให้วิธีการทางสถิติ 
เหล่านี้มีข้อจำกัด ซึ่งอาจแกไขโดยใช้วิธีการขยายหน้าต่าง (Lopes และคณะ ,1999) กล่าวคือ เมื่อ 
หาค่าความสัมพันธ์ระหว่างคำ 2 คำได้แล้ว ก็จะมอง 2 คำนั้นให้เป็นหน่วยเดียวกัน แล้วมองคำ 
กัดไปให้เป็นอีกหน่วยหนึ่ง แล้วหาความสัมพันธ์ระหว่างหน่วยนั้นๆ กับคำกัดไป จากนั้น หน้าต่างก็ 
จะขยายต่อไปเรอยๆ หสักการนี้เป็นการมอง เอ็นแกรมใดๆ ในรูปของไบแกรม เทียม (p seud o­
bigram) เช่น มองเอ็นแกรม (พ,, พ2, ...พ J  เป็นไบแกรมของ พ,, พ2, ... พ, กับ พ,.+1 ... พก เป็น 
ต้น ดังนั้น เมื่อต้องการคำนวณค่าอย่างเช ่นค่า Mutual Information (Ml) ซึ่งปกติจะเท่ากับ log 
P(x,y)/P(x)P(y) ก็จะคำนวณเป็น log P( พ,, พ2,... Wn)/P( พ,, พ2,... พ,)P( พ,-+,1... พ„) และ 
เนื่องจากเราสามารถแบ่งครึ่งเอ็นแกรมใดๆ ที่ตำแหน่งระหว่าง พ,- พ2, พ2- พ3, ... หรือ พ,1.,- พn 
ก็ได้ (Lopes และคณะ ,1999) จึงต้องหาค่าเฉลี่ยของไบแกรมเทียมทั้ง ก-1 แบบนี้

ในงานวิจัยนี้ ผู้วิจัยก็ใช้หลักการเดียวกันนี้ เพ ียงแต่เปลี่ยนจากการมองความสัมพันธ์ 
ระหว่างคำเป็นความสัมพันธ์ระหว่างพยางค์แทน ซึ่งในงานวิจัยนี้ การปรับขยายหน้าต่างจะขยาย 
ถึง 8-gram เพื่อให้ครอบคลุมชื่อเฉพาะที่มีความยาวมากๆ



24

ซึ่งจากการปรับลมการจะทำให้ได้สมการของการหาค่า Mutual Information 1 ค่า 
P earson’s C hi-square 1 ค่า Cubic association ratio (Ml3) และค่า Dunning’s Log Likelihood 
ออกมาเป็นดังนี้

•  การขยายการคำนวณแบบ pseu do  bigram เพื่อหาค่า Mutual Information

จากลมการ I  (พ, , พ,) = log p ^w ‘p(w ,)p(w 2)

เมื่อแก้สมการ ทำการขยายหน้าต่างจะได้

I ( พ 1... พท)-  log /ภ ์พ 1- พ  ท) 
Avp

โดยที่ AvP =  ^ - ^ *  พ ,) * p (w ,+1...พ ,)

•  การขยายการคำนวณแบบ pseudo  bigram เพือหาค่า P earson’s Chi-square

. 2 L j 0 u - £ 1จากสมการ y  = — - — 3 -------------
E ,J  '

โดยที่ 0 , ;. คือ ค่าความถี่จากการสังเกตของค่า 4 ค่า ดังตาราง

0 „  =  ค ว า ม ถ ี่ข อ ง ก า ร ป ร า ก ฏ ร ่ว ม ร ะ ห ว ่า ง ค ำ  

พ , แ ล ะ  _พ 2

0 , 2 =  ค ว า ม ถ ี่ข อ ง ก า ร เ ก ิด ร ะ ห ว ่า ง ค ำ ท ี่ไ ม ่ใ ช ่ 

พ ,ท ี่ป ร า ก ฎ ร ่ว ม ก ับ  พ 2

0 2, =  ค ว า ม ถ ี่ข อ ง ก า ร เ ก ิด ร ะ ห ว ่า ง ค ำ  พ , แ ต ่ 

ไ ม ่ไ ด ้ต า ม ด ้ว ย ค ำ  พ 2

0 22 =  ค ว า ม ถ ี่ข อ ง ก า ร ป ร า ก ฎ ร ่ว ม ร ะ ห ว ่า ง  

ค ำ ท ี่ไ ม ่ใ ช ่ท ั้ง  พ , แ ล ะ  พ 2

ส่วนค่า £ 17 คือค่าความถี่ของแต่ละเซลลในตารางเมื่อคำสองคำเกิดร่วมกันโดยบังเอิญ ซ่ึง 
ค่า £ 17 ของแต่ละเซลลํในตารางจะหาได้จาก ผลรวมของแต่ละแถวคูณกับผลรวมของแต่ละสดมภ์ 
หารด้วยผลรวมของค่าความถี่ทั้งหมด

เมื่อทำการแทนค่า 0,7และ £17แล้ว สมการจะได้ดังนี้ 
2 [ / ( พ ] ,พ2) * N  - ( / ( พ , ) * / (พ 2))]2

/ ( พ , ) * / ( พ 2 ) * ( พ - / ( พ , ) ) * ( พ - / ( พ 2))

โดย 1 f(w2) = ค่าความถี่ของคำ (พ,) และ (พ2) ตามลำดับ 
N = จำนวนคำทั้งหมดในคลังข้อมูล

เมื่อคำนวณด้วยการขยายการคำนวณแบบ pseu do  bigram จะได้

E K  »■ )= ' N. : ÀvpŸAvp * (N  -  Avx) * (N  -  /Ivy)
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โดยที A v x  =
( ^ ง ิ * £ / ( พ!•••พ,)

A v y  - 1
(«-1)

* Y j f  (พ, - wท)
i = 2

Avp = ~t~ZY} * £ /> (พ 1 •••พ,)*p(wM...พ„)
•  การขยายการคำนวณแบบ pseudo bigram เพ่ือหาคำ Cubic association ratio (Ml3)
จากลมการ

1, 13 _ 1. .  a3NMr -  log2 J พ ; \[a + b][a +  c)
จากสูตร a คือ ค่าความถี่ฃอง bigram ของคำที่1 และ 2 (พ, -  พ 2)

b คือ ค่าความถี่ของ bigram ของคำที่ไม่ใช่คำที่ 1 และ คำที่ 2 (~พ, -  พ2) 
C คือ ค่าความถี่ของ bigram ของคำที่1 และ คำที่ไม่ใช่คำที่ 2 (พ, -  ~พ2) 

เม ื่อแก้สมการจะได้

Ml3 = log2 ( /(พ ,,พ 2))3 *w
[/(พ !, พ2) + ( / (พ 2) - / (พ ! ,พ2))]* [ /(พ !,พ2) + ( / ( พ ! ) - / ( พ ! ,พ2))]

จากสมการ Z จะได้เป็น
13 (/(พ ,,พ 2)):3 *NMr = log2 J — —/ ( พ 2) * / (พ!)

ดังนั้น เม ื่อทำการขยายการคำนวณแบบ pseudo  bigram จะได้
(/(พ ,...พn) Ÿ * NMf3 (พ1...พJ = log2 A v y  * A v x

โ ด ย ท ี Avx = —  ̂ ^ * ^ / (พ !• • • พ ,)

Avy^ r r T ) ' P (w' - w- )
•  ก า ร ข ย า ย ก า ร ค ำ น ว ณ แ บ บ  p s e u d o  b ig r a m  เพ ื่อ ห า ค ่า  D u n n in g ’s  lo g  l ik e l ih o o d  

จ า ก ส ม ก า ร

Loglike (พ11พ2) = 2  * (log I(p1,k1,n1) + log I(p2,k2,n2) -  log I(p,k1,n1) -  log I(p,k2,n2)) 
เม ื่อ  log l(P,K,M) = K * เท(P) + (M-K) * เท(1 -  P)

โ ด ย ท ี k1 ค ือ  ค ว า ม ถ ีข อ ง  b ig r a m  พ , - พ 2 =  f(พ1,พ2) 
k2 = f (พ1) -  k1 
ท 1 -  f(พ2)
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ท2 = N - ท1
p1 = k1/n1 = f(พ 1, พ2) /  f(w2)
p2 = k2/n2 = (f(พ 1) -  f(พ 1, พ2)) /  (N -  f(พ2))
P  =  (k1 +  k2)/N =  f(พ1) / N  

N คือ จำนวนคำทั้งหมดในคลังข้อมูล 
เม ื่อทำการขยายการคำนวณแบบ pseu do  bigram จะได้ 

Loglike (พ1...w j = 2 * (log I(pf1 ,kf1 ,nf1) + log I(pf2,kf2,nf2) -  log I(pf,kf1 ,nf1 ) - log 
I(pf,kf2,nf2))

โดยที kf1 -  f (พ 1...พJ
kf2 = Avx -  kf1
pf = (kf1 + kf2)/N = Avx
nf1 = Avy
nf2 = N- nf1
pfl = kf1/nf1
pf2 = kf2/nf2

3.2 การกำหนดขอบเขตของ^อเฉพาะ
ข ้อ ม ูล ใ ด ใ ด ท ี่ส ่ง เ ข ้า ม า จ ะ ถ ูก แ ย ก พ ย า ง ค ์แ ล ะ ม อ ง เ ป ็น  n -g ra m  ข น า ด ต ่า ง ๆ  พ ร ้อ ม ท ั้ง

ค ำ น ว ณ ค ำ ท า ง ส ถ ิต ิเ พ ื่อ บ อ ก ค ว า ม ส ัม พ ัน ธ ์ภ า ย ใ น  n -g ra m  น ั้น  เ ม ื่อ ไ ด ้ค ำ ค ว า ม ส ัม พ ัน ธ ์ข อ ง  ท - 

g ra m  จ า ก แ ต ่ล ะ ว ิธ ีท ีก ล ่า ว ไ ป ข ้า ง ต ้น ไ ด ้แ ก ่ คำ M u tu a l In fo rm a tio n  , คำ P e a rs o n 's  C h i-s q u a re  , 

คำ C u b ic  a s s o c ia t io n  ra t io  (M l3) แ ล ะ ค ่า  D u n n in g ’s L o g  L ik e lih o o d  ( ท ีผ ่า น ก า ร ข ย า ย ห น ้า ต ่า ง  

เ พ ื่อ ใ ห ้ห า ค ว า ม ส ัม พ ัน ธ ์ร ะ ห ว ่า ง  n -g ra m s  ไ ด ้ก ว ้า ง ข ึ้น แ ล ้ว )  รว ม ท ั้ง ค ำ  M u tu a l E x p e c ta t io n  ( ต า ม ท ี่ 

ก ล ่า ว ถ ึง แ ล ้ว ใ น บ ท ท ี่ 2 ) ก ็จ ะ ม า ท ำ ก า ร เ ล ือ ก  n -g ra m  ห ร ือ ก ล ุ่ม พ ย า ง ค ์ท ี่อ า จ จ ะ เ ป ็น ช ื่อ เ ฉ พ า ะ  

(c a n d id a te )  ซ ึ่ง โ ด ย ท ั่ว ไ ป อ า จ ใ ช ้ร ะ ด ับ ห ร ือ  th re s h o ld  ใ น ก า ร ต ัด ส ิน ว ่า ข อ บ เ ข ต ข อ ง ต ำ แ ห น ่ง ใ ด ท ี่ 

น ่า จ ะ เ ป ็น จ ุด เ ร ม ต ้น แ ล ะ จ ุด ส ิ้น ส ุด ข อ ง ช ื่อ เ ฉ พ า ะ  แ ล ้ว ท ำ ก า ร ค ัด ใ ห ้เ ป ็น  ก ล ุ่ม พ ย า ง ค ์ท ี่อ า จ เ ป ็น ช ื่อ  

เฉ พ า ะ  ( c a n d id a te )  แ ต ่ว ิธ ีก า ร น ี้จ ะ ม ีข ้อ เ ส ีย ต ร ง ท ี่ ร ะ ด ับ ท ี่ใ ช ้ค ัด ก ล ุ่ม พ ย า ง ค ์ท ี่อ า จ เ ป ็น ช ื่อ เ ฉ พ า ะ  

(c a n d id a te )  น ั้น จ ะ ไ ด ้จ า ก ค ล ัง ข ้อ ม ูล ใ ช ้ร ก  ( t ra in in g  c o rp u s )  ซ ึ่ง ท ำ ใ ห ้ร ะ ด ับ จ ะ ข ึ้น อ ย ู่ก ับ ข น า ด ข อ ง
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คลังข้อมูลใช้รก (training corpus) ด้วย ดังน้ัน จึงมีอีกแนวคิดหน่ืงท่ีช่วยแก้ปัญหาน้ี น่ันกิคือ การ 
ใช้ LocalMaxs algorithm ในการเลือก n-gram ท่ีมีแนวโน้มท่ีจะเป็นหน่วยเดียวก้น

การใช้ LocalMaxs algorithm เป็นวิธีการท่ี Dias และคณะ (2000) นำมาใช้เพ่ือระบุ 
ตำแหน่งเร่ิมต้นและส้ินสุดของศัพท์เฉพาะทาง (term) ซ่ึงมักจะประกอบด้วยคำย่อยๆ หลายคำซ่ึง 
Localmax algorithm จะเลือกตัดสินว่ากลุ่มคำน้ันเป็นศัพท์เฉพาะทางหรือไม่ โดยพิจารณาจาก 
คุณลมปติ 2 ข้อ

1. ค่าท่ีได้จากการวัดค่าความลัมพันธ์ยงมีค่ามากจะบอกถึงความลัมพันธ์ระหว่าง 
กลุ่มคำท่ีมีมากตามไปด้วย

2. ศัพท์เฉพาะทางมักเป็นกลุ่มคำท่ีปรากฏร่วมก้นและมีตำแหน่งท่ีแน่นอน 
ดังน้ันเราจะอนุมานเอ็นแกรมของคำน้ีให้เป็นศัพท์เดียวก้นกิต่อเม่ือค่าท่ีได้จากการวัด
ความสัมพันธ์สูงกว่าหรือเท่าก้นกับค่าท่ีได้จากการวัดความสัมพันธ์ของส่วนย่อย (sub-group)
ท้ังหมดภายใน (n-1) gram และกิสูงกว่าค่าท่ีได้จากการวัดความสัมพันธ์ของ (n+1) gram ด้วย 
เม่ือกำหนดให้ assoc เป็นค่าท่ีได้จากการวัดความสัมพันธ์ 

พ  เป็น n-gram
Q„_ 1 เป็นเซตของ (n-1) gram ทุกตัวท่ีอยู่ใน พ  
Q„+1 เป็นเซตของ (n+1) gram ทุกตัวท่ีอยู่ใน พ  
sizeof จะบอกจำนวนของคำใน n-gram 

ซ่ึง Localmax algorithm จะนิยามได้เป็น ดังน้ี
V xe fi„_  1,'V yeQ „+1,

พ จะเป็น term เดียวก้นกิต่อเม่ือ 
( 1s i z e o f  ( I V )  =  2 A  a s s o c ( f V )  >  a s s o c ( y )

V

( s i z e o f  ( I V )  ^  2  A  a s s o c ( t V )  >  a s s o c ( x )  A  a s s o c ( f V )  >  a s s o c ( y ))

ตัวอย่างการใช้ Localmax algorithm จะเลือกศัพท่โดยพิจารณาบริบทท่ีอยู่ช้างเคียงแล้ว 
เลือกกลุ่มคำท่ีมีความสัมพันธ์ระหว่างก้นสูงๆ เช่น เม่ือพิจารณา “Operating System” และ 
“Operating System Windows” จะพบว่า “Operating System" มีความสัมพันธ์ระหว่างก้นสูง 

กว่าค่าความสัมพันธ์ระหว่าง “Operating System Windows" ซ่ึงเป็นเพราะว่ามีคำอ่ืนท่ีมี 
ความสัมพันธ์ก้น “Operating System" มากกว่า “Windows"

ดังนัน Localmax algorithm กิจะเลือกให้ “Operating System” ว่ามีโอกาสทีจะเป็นศัพท์ 
ได้มากกว่า“Operating System Windows”
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แต่ในวิทยานิพนธ์น้ี ผู้วิจัยได้นำ Localmax algorithm มาประยุกต์ใช้ในการหาขอบเขต 
ของช่ือเฉพาะ โดยมองหากลุ่มพยางค์ท่ีมีค่าความสัมพันธ์ภายในสูงกว่าค่าความสัมพันธ์ภายใน 
ของกลุ่มพยางค์ท่ีถูกลดจำนวนลงหรอถูกเพมจำนวนข้ึน โดยคำนวณค่าความสัมพันธ์ภายในด้วย 
วิธีการสถิติแบบต่างๆ อันได้แก่ ค่า Mutual Information 1 ค่า Pearson’s Chi-square 1 ค่า Cubic 
association ratio (Ml3) 1 ค่า Dunning's Log Likelihood และค่า Mutual Expectation ในทีนีจะ 
เรียกกลุ่มพยางค์ท่ีถูกเลือกมาน้ีว่า “ช่ือเฉพาะท่ีเลือกมา" เม่ือได้ช่ือเฉพาะท่ีเลือกมาจากวิธีทาง 
สถิติเหล่าน้ีแล้ว จากน้ันจะมีการตัดสินว่าช่ือเฉพาะท่ีเลือกมาจากวิธีทางสถิติวิธีไหนท่ีให้ผลดีท่ีสุด 
โดยจะตัดสินจาก อัตราการรู้จำ (recognition rate) และ เวลาท่ีใช้ในการรู้จำ (recognition time) 
โดยอัตราการรู้จำในท่ีน้ี คือค่า F ซ่ึงค่า F สามารถหาได้จาก ค่าความแม่นยำ (Precision) และค่า 
ความครบถ้วน (Recall) ซ่ึงจะกล่าวถึงในตอนต่อไป

เม่ือเปรยบเทียบค่าอัตราการรู้จำ (recognition rate) และ เวลาท่ีใช้ในการรู้จำ
(recognition time) แล้ว จะทำให้ได้คำตอบว่าวิธีการสถิติแบบไหนท่ีเลือกช่ือเฉพาะได้ดีท่ีสุด

3.3 เปรียบเทียบวิธีทางสถิติท่ีใช้ในการหาขอบเขตช่ือเฉพาะ
การทดสอบจะทำโดยการนำรายการช่ือเฉพาะท่ีเลือกมาด้วยวิธีทางสถิติ 5 วิธีได้แก่ ค่า 

Mutual Information 1 ค่า Pearson’s Chi-square 1 ค่า Cubic association ratio (Ml3) 1 ค่า 
Dunning’s Log Likelihood และค่า Mutual Expectation มาตรวจลอบว่าเป็นชือเฉพาะจริง 
หรือไม่ ท้ังน้ีเพ่ือจะหาคำตอบว่าวิธีการสถิติแบบใดท่ีเหมาะสมท่ีสุดท่ีจะใช้ร่วมกับ Localmax 
algorithm ในการหาขอบเขตของช่ือเฉพาะ ซ่ึงช่ือเฉพาะท่ีเลือกมาน้ี ในงานวิจัยน้ีจะจำกัด
ขนาดมากท่ีสุด 8 พยางค์ ช่ือเฉพาะท่ีเลือกมาจึงมีต้ังแต่ 2-8 พยางค์

การตรวจลอบจะเปรียบเทียบรายการของช่ือเฉพาะท่ีเลือกมากับรายการของช่ือเฉพาะท่ี 
ถูกต้อง โดยจะเปรียบเทียบท้ังตำแหน่งท่ีเป็นจุดเร่ิมและจำนวนพยางค์ด้วย ซ่ึงถ้าหากตำแหน่งท่ี 
เป็นจุดเร่ิมต้นของช่ือเฉพาะท่ีถูกต้องและจุดเร่ิมต้นของช่ือเฉพาะท่ีเลือกมาไม่ตรงกัน ช่ือเฉพาะท่ี 
เลือกมาน้ันจะถูกคัดท้ิง และถ้าจำนวนพยางค์ของคำในช่ือเฉพาะท่ีเลือกมามีมากหรือน้อยกว่าคำ 
จากรายการช่ือเฉพาะท่ีถูกต้อง คำน้ัน  ๆ ก็จะถูกคัดท้ิงเช่นกัน

ตัวอย่าง ถ้าช่ือเฉพาะท่ีเลือกมามี 2 พยางค์ เช่น “สิ -  ร ิ” แต่คำจากรายการช่ือเฉพาะท่ี 
ถูกต้องคือ “สิ-ริ-กร’’ ตังน้ัน ช่ือเฉพาะท่ีเลือกมาตัวน้ีก็จะถูกคัดท้ิงไป

ล่วนในอีกกรณีหน่ืง ท่ีช่ือเฉพาะท่ีเลือกมามีล่วนของคำนำหน้าช่ือติดมาด้วย เช่น “นาง-สิ- 
ริ-กร" ช่ือเฉพาะท่ีเลือกมาน้ีก็จะถูกคัดท้ิงไปด้วย
จากการตรวจลอบรายการของช่ือเฉพาะท่ีเลือกมาจากวิธีทางสถิติทุกแบบแล้ว จะได้รายการของ 
ช่ือเฉพาะท่ีเลือกมาและตรงกับรายการช่ือเฉพาะท่ีถูกต้องออกมา ซ่ึงจำนวนของรายการของชื่อ
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เฉพาะท่ีเลือกมาจากวิธีทางสถิติแต่ละวิธี'นน จะถูกนำมาตัดสินจาก อัตราการรู้จำ (recognition 
rate) และ เวลาท่ีใช้ในการรู้จำ (recognition time) โดยอัตราการรู้จำในท่ีน้ี คือค่า F ซ่ึงค่า F 
ลามารถหาได้จาก ค่าความแม่นยำ (Precision) และค่าความครบถ้วน (Recall)

ซ่ึงค่าเหล่าน้ีจะหาได้จากสูตร
ค่าความแม่นยำ(P) = (จำนวนช่ือเฉพาะท่ีเลือกมาแล้วถูกต้อง *100)/ จำนวนช่ือเฉพาะท่ีเลือก 
ออกมาท้ังหมด
ค่าความครบถ้วน (R) = (จำนวนช่ือเฉพาะท่ีเลือกมาแล้วถูกต้อง *100) / จำนวนช่ือเฉพาะจริง 
ท้ังหมดในข้อมูล
อัตราการรู้จำ หริอ ค่า F คือค่าท่ีเฉล่ียให้ความสำค ัญ กับค่าความแม่นยำและความครบถ้วน 
เท่าๆกัน = (2 *p *R) / (P+R)
เวลาท่ีใช้ในการรู้จำ (recognition time) สามารถคำนวณได้จากจำนวนช่ือเฉพาะท่ีเลือกออกมาได้ 
ต่อ 1 นาที

ซ่ึงผลการทดสอบรายการของช่ือเฉพาะท่ีเลือกมาจากวิธีทางสถิติอันได้แก่การหาค่า 
Mutual Information 1 ค่า Pearson’s Chi-square 1 ค่า Cubic association ratio (Ml3) 1 ค่า 
Dunning’s Log Likelihood และค่า Mutual Expectation ร่วมกับการใช้ Localmax algorithm 
น้ัน เม่ือคำนวณค่าความแม่นยำ (Precision) 1 ค่าความครบถ้วน (Recall) และค่า F (อัตราการ 
รู้จำ) แล้วจะได้ผลตังแสดงอยู่ในตารางท่ี 2 โดย จำนวน candidate ท้ังหมด จะเป็น จำนวน 
รายการของช่ือเฉพาะท่ีเลือกมาด้วยวิธีทางสถิติแต่ละแบบ
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ตารางท่ี 2 ผลการทดสอบค่าความแม่นยำ ค่าความครบถ้วนและอัตราการรู้จำท่ีได้จากวิธีทางสถิติ
5 วิธี

วิธีทางสถิติ ช่ือเฉพาะท่ี ช่ือเฉพาะท่ี ช่ือเฉพาะท่ี ค่าความ ค่าความ ค่า F
เลอก เลือกมา ถูกต้อง แม่นยำ ครบถ้วน

มาแล้ว ท้ังหมด ท้ังหมด (%) (%)
ถูกต้อง

Mutual 8746 534999 11683 1.635 74.861 3.200
Information

Pearson’s 5800 542241 11683 1.070 49.645 2.095
Chi-square

Cubic
Association 7406 735421 11683 1.007 63.391 1.983

Ratio
Dunning’s

Log
Likelihood

7396 738974 11683 1.001 63.306 1.971

Mutual
Expectation 698 23270 988 3.000 70.648 5.756

จากตารางท่ี 2 จะสังเกตได้ว่า วิธี Mutual Expectation ให้ผลออกมาต่างจากวิธี 
อ่ืน  ๆ โดยจำนวนช่ือเฉพาะท้ังหมดมีแค่เพียง 988 ช่ือเท่าน้ัน ท้ังน้ัเป็นเพราะในการประมวลผลของ 
ระบบท่ีใช้วิธีทางสถิติวิธีน้ี ใช้เวลานานมากกว่าจะประมวลผลสำเร็จ ดังน้ันจึงมีการตัดทอนข้อมูล 
ลงเพ่ือให้การประมวลผลเป็นไปได้ ซ่ึงคลังข้อมูลใช้แก (training corpus) ท่ีใช้ประมวลผลกับ 
ระบบน้ีน้ันจึงมีประมาณ 10% ของคลังข้อมูลใช้แกท้ังหมดท่ีใช้กับวิธีทางสถิติวิธีอ่ืน
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ตารางท่ี 3 ผลการทดสอบเวลาท่ีใช้ในการรู้จำท่ีได้จากวิธีทางสถิติ 5 วิธี

วิธีทางสถิติ เวลาท่ีใช้ (นาที) ช่ือเฉพาะท่ีเลือกมา 
ท้ังหมด

เวลาท่ีใช้ในการรู้จำ 
(จำนวนช่ือ/นาที)

Mutual Information 1 534999 53499.9

Pearson’s Chi-square 1 542241 54224.1
Cubic Association 

Ratio 1 735421 73542.1

Dunning’s Log 
Likelihood 1 738974 73897.4

Mutual Expectation
1 23270 0.86

และจากตารางท่ี 2 ผลการวัดค่าความแม่นยำ ค่าความครบถ้วน และ คำนวณหาค่าอัตรา 
การรู้จำ (ค่า F) ดังกล่าว จะพบว่า วิธี Mutual Expectation ให้ค่าอัตราการรู้จำ (ค่า F) ออกมา 
มากท่ีสุด ซ่ึงสามารถสรุปได้ว่าจากวิธีทางสถิติท้ัง 5 วิธี อันได้แก่วิธี Mutual Information 1 ค่า 
Pearson’s Chi-square 1 ค่า Cubic association ratio (Ml3) 1 ค่า Dunning’s Log Likelihood 
และค่า Mutual Expectation นัน วิธีทีใช้ค่า Mutual Expectation สามารถดึงเอาซือเฉพาะออก 
มาแล้วมีความถูกต้องมากท่ีสุด แต่จากตารางท่ี 3 พบว่าวิธีท่ีใช้ค่า Mutual Expectation น้ีใช้เวลา 
ในการประมวลผลนานมากกว่าการใช้วิธีการสถิติแบบอ่ืนๆ ทำให้เวลาท่ีใช้ในการรู้จำหรอ
recognition time น้ันมีค่าน้อยท่ีสุด โดยท่ีวิธีน้ีใช้เวลาในการดึงกลุ่มพยางค์ท่ีอาจเป็นช่ือเฉพาะ 
ด้วยความเร็ว 0.86 ช่ือ/ 1 นาที ในขณะท่ีเม่ือใช้วิธี Mutual Information จะดึงกลุ่มพยางค์ท่ีอาจ 
เป็นช่ือเฉพาะด้วยความเร็ว 53499.9 ช่ือ/ 1 นาที ดังน้ัน เม่ือเปรียบเทียบอัตราในการรู้จำแล้ว 
ผู้วิจัยจึงเลือกใช้ค่าทางสถิติท่ีได้มาจากวิธี Mutual Information แทน ซ่ึงวิธีน้ีเป็นวิธีท่ีให้ผลการ 
ทดสอบออกมาดีเป็นท่ีสุดเม่ือเทียบกับอีก 3 วิธีท่ีเหลือ ดังน้ัน วิธี Mutual Information จึงเป็นวิธี 
ทางสถิติท่ีเหมาะสมท่ีสุดท่ีจะนำมาใช้ในการคำนวณค่าความสัมพันธ์ภายในของกลุ่มพยางค์ โดย 
จะนำมาใช้ร่วมกับ Localmax algorithm ในการหาขอบเขตของช่ือเฉพาะในงานวิจัยน้ี



3.4 อภิปรายผล

จากตารางท่ี 2 การท่ีค่าความแม่นยำของผลท่ีได้มาจากวิธีทางสถิติต่างๆ เหล่าน้ี 
มีค่าต่ํามาก อาจจะเป็นผลมาจากการท่ีคลังข้อมูลท่ีไชในงานน้ีเป็นคลังข้อมูลท่ีผ่านการแยก
พยางค่จึงทำให้จำนวนช่ือเฉพาะท่ีเลือกออกมาได้มีปริมาณมาก และล่งผลให้ค่าความแม่นยำมีค่า 
ต่ํามากด้วย ซ่ึงท้ังน้ีอาจเป็นเพราะจากการท่ีสาย n-grams ซ่ึงเป็นพยางค์ต่อๆ กันนีเข้าล่โปรแกรม 
ท่ีใช้วิธี,ทางสถิติต่างๆ อันได้แก่ วิธี Mutual Information 1 วิธี Dunning's Log Likelihood , วิธี 
Pearson's Chi-square .วิธี Cubic association ratio (Ml3) และวิธี Mutual Expectation ซึงวิธี 
ทางสถิติเหล่าน้ีมีหลักการร่วมกันคือการคำนวณหาค่าความสัมพันธ์ระหว่างหน่วยย่อยโดยหน่วย 
ย่อยซ่ึงในท่ีน้ีคือพยางค์ท่ีมีความลัมพันธ์ระหว่างกันสูงหรือปรากฏร่วมกันบ่อยๆ ในคลังข้อมูลจะ 
ถูกดึงออกมา ซ่ึงกลุ่มพยางค์ท่ีมีค่าความสัมพันธ์ระหว่างกันมากๆ อาจจะไม่ได้เป็นช่ือเฉพาะก็ได้ 
เช่นคำว่า “ปรกษา” จะถูกแบ่งออกเป็นลองพยางค์ จากน้ันเม่ือผ่านเข้าล่กระบวนการประมวลผล 
ทางสถิติ จะพบว่า “ปรึกษา” มีความสัมพันธ์ระหว่างกันค่อนข้างสูง เพราะพบว่าคำว่า “ปรก” กับ 
“ใ!ท’’ มักอยู่ติดกัน โดยคำว่า “ปรก" จะไม่นำหน้าคำอ่ืน  ๆ ได้อีกเลย แม้ว่าคำว่า “ษา’’ อาจจะ 
ตามหลังคำอ่ืนอย่างคำว่า “รัก” ได้ก็ตาม จึงทำให้คำน้ีถูกเลือกออกมาด้วยวิธีการสถิติด้วย

แต่จากผลการคำนวณค่าความครบถ้วนจะพบว่าวิธีทางสถิติท้ัง 4 วิธีให้ผลไม่ต่ํากว่า 60% 
ซ่ึงนับว่าค่อนข้างดี ยกเว้นวิธีไคกำลังสอง (Pearson's Chi-square) ซ่ึงให้ผล 49.645% แสดงให้ 
เหินว่าช่ือเฉพาะก็เป็นกลุ่มคำท่ีมีความสัมพันธ์กันค่อนข้างสูง ช่ือเฉพาะส่วน'หน่ึงท่ี1ไม่สามารถเลือก 
ออกมาได้ด้วยวิธีการสถิติ เพราะวิธีทางสถิติเหล่าน้ีก็ยังมีข้อจำกัดประการหน่ึงคือ กรณีท่ีช่ือ
เฉพาะเป็นคำท่ีมีเพียงพยางค์เดียว เช่น นาย<person>ชวน</person> หรือ ประเทศ<location> 
ไทย</location> จะไม่ลามารถผ่านเง่ือนไขของวิธีทางสถิติท่ีพยายามหาค่าความสัมพันธ์ระหว่าง 
พยางค์ เพราะช่ือเฉพาะท่ีจะผ่านเง่ือนไขไปได้ต้องมีไม่ต่ํากว่า 2 พยางค์ข้ึนไป โดยช่ือเฉพาะท่ีมี 
เพียงพยางค์เดียวจะมีจำนวน 1028 จากช่ือเฉพาะจำนวน 11683ช่ือ โดยคิดเป็น8.799%ของช่ือ 
เฉพาะท้ังหมด

และจากผลการคำนวณอัตราการรู้จำหรือค่า F แสดงให้เหินว่าวิธีท่ีใช้ค่า Mutual
Expectation น้ันให้ผลดีท่ีสุด ท้ังน้ีอาจเป็นเพราะแนวคิดของวิธีน้ีเป็นการหาความสัมพันธ์ระหว่าง 
คำโดยการคำนวณความเป็นไปได้ท่ีคำต่างๆ ในสาย n-grams จะหายไป ซ่ึงทำให้ได้ค่าความ 
แม่นยำสูงท่ีสุดในวิธีทางสถิติท้ังหมด แต่วิธี Mutual Expectation น้ีก็ใช้เวลาในการประมวลผล 
มาก จนทำให้ผูวิจัยเลือกใชวิธีทางสถิติท่ีให้ผลดีรองลงมา น้ันคือวิธี Mutual Information
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