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ภาคผนวก ก.

การจำแนกภาพดาวเทียมด้วอวิธีความคล้ารคลึงมากที่สุดและวิธีโครงข่าย,โร 
ประสาทเทียมโดยใช้ซอฟทแวร์ ERDAS IMAGINE 8.5 และ MATLAB 6.0

เนื่องจากในปัจจุบัน ซอฟท์แวร์ทางด้านการสำรวจระยะไกลที่ใช้ในการจำแนกภาพดาว 
เทียมส่วนใหญ่ ยังไม่ปรากฏเครื่องมือในการจำแนกภาพดาวเทียมด้วยวิธีโครงข่ายใยประสาท 
เทียม ด้งนั้นในงานวิจัยครั้งนี้จึงได้เลือกใช้ซอฟท์แวร์ ERDAS IMAGINE 8.5 และ MATLAB 6.0 
ในการจำแนกภาพดาวเทียมโดยวิธีความคล้ายคลึงมากที่ลุดและวิธีโครงข่ายใยประสาทเทียมเพื่อ 
คำนวณหาความถูกต้องของการจำแนกและทำการจำแนกภาพดาวเทียมในพื้นที่คืกษา ซึ่งในบทนี้ 
จะกล่าวถึงส่วนประกอบ และรายละเอียดของขั้นตอนที่ใช้ในการจำแนกภาพดาวเทียมที่จัดทำขึ้น 
เพ่ือใช้ในงานวิจัยครั้งน้ี

1.1 การจัดเตรียมข้อมูล

1.1.1 ข้อมูลตัวอย่างและข้อมูลทดสอบ

ข้อมูลที่ใช้สำหรับการเปรียบเทียบการจำแนกซึ่งประกอบด้วย ข้อมูลตัวอย่าง และข้อมูล 
ทดลอบ ที่ได้จากการสำรวจข้อเท็จจริงในสนามแล้ว จะถูกทำการแปลงให้อยู่ในรูปแบบ ASCII ซ่ึง 
ลามารถ ใช้ฟังก์ชั่นที่อยู่ในซอฟทแวร์ ERDAS IMAGINE 8.5 โดยจะแบ่งข้อมูลที่ได้เป็นสองส่วน 
คือข้อมูลตัวอย่าง ที่ใข้สำหรับการสร้างรูปแบบการจำแนกในแต่ละวิธี และข้อมูลทดลอบ ที่ใช้ใน 
การวัดความถูกต้องท่ีใด้ในการจำแนก

1.1.2ข้อมูลที่ใข้กำหนดผลลัพธ์

ผลลัพธ์ที่เป็นชนิดการจำแนกของข้อมูลจุดภาพที่ทราบแน่นอนจากการสำรวจข้อเท็จจริง 
ในสนาม ที่ใช้ในงานวิจัยครั้งนี้จะถูกแสดงในรูปเมตริกซ์โดยกำหนดให้มืจำนวนหลักของเมตริกซ์ 
เท่ากับชนิดการจำแนก และจำนวนแถวของเมตริกซ์เท่ากับจำนวนของจุดภาพ ซึ่งสมาชิกที่แสดง 
ชนิดการจำแนกของจุดภาพมีค่าเท่ากับ 1 ในขณะที่สมาชิกที่ไม่ใช่ผลลัพธ์มืค่าเท่ากับ 0 ด้งแสดง 
ตัวอย่างในรูปท่ี ก-1
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รูปท่ี ก-ไ ตัวอย่างเมตริกซ์ผลลัพธ์ของข้อมูลตัวอย่างและข้อมูลทดลอบ

จากรูปที่ก-ไ แสดงตัวอย่างผลลัพธ์ของข้อมูลจุดภาพจำนวน10จุดภาพที่พบว่าเป็น 
ชนิดการจำแนกชนิดที่ ไ หลังจากได้ทำการสำรวจข้อเท็จจริงในสนามแล้ว โดยกำหนด1ไห้ในแต่ละ 
แถวแทนผลลัพธ์ของแต่ละจุดภาพ และสมาชิกของเมตริกซ์โนหลักที่ 1 มีค่าเท่ากับ 1 เน่ืองจากจุด 
ภาพเป็นชนิดการจำแนกชนิดท่ี 1

1.2 การจำแนกด้วยวิธีความคล้ายคลึงมากที่สุด

1.2.ไ การสร้างรูปแบบการจำแนกด้วยวิธีความคล้ายคลึงมากที่สุด

ข้อมูลตัวอย่างที่อยู่ในรูปแบบ ASCII จะถูกทำการหาค่าพารามิเตอร์ซึ่งเป็น Spectral 
Signature ของข้อมูล โดยผ่านโปรแกรมที่สร้างขึ้นในซอฟท์แวร์ MATLAB 6.0 ชื่อว่า ทาเหtrain.ทา 
ซึ่งผลลัพธ์ที่ใด้จะเป็นชุดเมตริกซ์ของค่าเฉลี่ย ค่าความแปรปรวน ค่าความเบี่ยงเบนมาตรฐาน ค่า 
พิสัย ค่า Skewness และค่า Separability ของข้อมูลตัวอย่าง รวมถึงผลลัพธ์ของการจำแนกข้อมูล 
ทดสอบที่อย ู่ในรูป Confusion Matrix ท ี่ได ้จากการจำแนกข ้อม ูลทดสอบโดยใช ้ Spectral 
Signature ของข้อมูลตัวอย่าง

1.2.2 การจำแนกภาพดาวเทียมด้วยวิธีความคล้ายคลึงมากที่ลุด

หลังจากได้ค่า Signature ท่ีคำนวณจากข้อมูลตัวอย่างแล้ว ค่าพารามิเตอร์ท่ีอยู่ในรูปของ 
เมตริกซ์ จะถูกบันทึกอยู่ในรูปแบบของ MAT File ในซอฟท์แวร์ MATLAB 6.0 ชื่อไฟล์



76

signature.mat ซ่ึงค่า Signature จะถูกนำมาใช้ในการคำนวณค่าความน่าจะเป็นของจุดภาพใน 
การจำแนกภาพดาวเทียมโดยวิธีความคล้ายคลึงมากที่ลุด

ในขั้นตอนของการจำแนกภาพดาวเทียม ข้อมูลของจุดภาพจะต้องถูกทำการแปลงให้อยู่ 
ในรูปของ ASCII โดยใช้ฟ ังก์ขั้น Convert Pixel to ASCII ในซอฟท์แวร์ ERDAS IMAGINE 8.5 
จากนั้นจึงใช้โปรแกรมที่ลร้างขึ้นในซอฟท์แวร์ MATLAB 6.0 ช่ือ mlhcls.m ซึ่งจะมีหน้าที่ในการ 
จำแนกข้อมูลจุดภาพทีละจุดภาพโดยอาคํเยการคำนวณค่าความน่าจะเป็นของแต่ละชนิดการ 
จำแนกจากค่า Signature ของข้อมูลตัวอย่าง ซึ่งผลลัพธ์ที่ไต้จะอยู่ในรูปของ ASCII File ซื่อว่า 
mlh_result.asc โดยผลลัพธ์ที่ใด้จะยังคงเก็บค่าพิกัดของจุดภาพเอาไว้ซึ่งลามารถแปลงให้อยู่ใน 
รูปของ Thematic Map โดยใช้ฟังก์ชัน Convert ASCII to Pixel ในซอฟท์แวร์ ERDAS IMAGINE
8.5 โดยตัวอย่างผลลัพธ์ของการจำแนกที่ไต้ในการจำแนกจุดภาพที่อยู่ในพื้นที่สืกษาฃองงานวิจัย 
คร้ังน้ี แสดงในรูปท่ี ก-2



รปท่ี ก-2 ผลการ,จำแนก1จุดภาพใน'พ้ืนท่ีสืกษ'าด้วยวิธี1ความคล้ายคลึงมากทีสุด -งฺ'ง
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1.3 การจำแนกด้วยวิธีโครงข่ายใยประลาทเทียม

1.3.1 การสร้างโครงข่ายเพื่อใช้ในการจำแนกด้วยวิธีโครงข่ายใยประสาทเทียม

ขั้นตอนแรกของการจำแนกภาพดาวเทียมด้วยวิธีโครงข่ายใยประสาทเทียม หลังจากที่ได้ 
เตรียมข้อมูลตัวอย่าง ข้อมูลทดสอบ และผลลัพธ์ที่อยู่ในรูปของเมติกซ์คือการสร้างโครงข่ายใย 
ประสาทเทียม ที่มีคุณสมบัติในการจำแนกข้อมูลตัวอย่างได้อย่างถูกต้อง ซึ่งได้มาจากกระบวนการ 
ปรับค่านํ้าหนักภายในโครงข่ายใยประสาทเทียม โดยวิธีการสร้างโครงข่ายใยประสาทเทียม 
อธิบายตามรูปท่ี ก-ร

ในงานวิจ้ยครั้งนี้ได้สร้างโปรแกรมที่ใข้ในการสร้างโครงข่ายใยประสาทเทียมตามกระบวน 
ในรูปที่ก-รในซอฟท์แวร์ MATLAB 6.0ชื่อว่ากกtrain.ทามีคุณสมบัติในการปรับค่านํ้าหนักของ 
โครงข่าย โดยรูปร่างของโครงข่าย ค่าความคลาดเคลื่อนที่ยอมให้ และจำนวนรอบในการวนซ้ํามาก 
ท่ีสุด จะต้องทำการกำหนดก่อนทำการคำนวณแบบวนซํ้าเพื่อหาค่านำหนักที่เหมาะสม ซึ่งผลลัพธ์ 
ที่ได้จะเป็นขุดเมตริกซ์ที่มีคุณสมบัติในการจำแนกข้อมูลตัวอย่างได้ถูกต้อง
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รูปท่ี ก-ร กระบวนการสร้างโครงข่ายใยประสาทเทียมเพื่อใชในการจำแนกภาพดาวเทียม
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1.3.2 การจำแนกภาพดาวเทียมด้วยวิธีโครงข่ายใยประสาทเทียม

การจำแนกภาพดาวเทียมด้วยวิธีโครงข่ายใยประสาทเทียม ทำการจำแนกผ่านโปรแกรมที่ 
เขียนขึ้นในซอฟท์แวร์ MATLAB 6.0 ซื่อว่า nncls.m ซึ่งมีคุณสมบัติในการคำนวณค่าความสว่าง 
ของจุดภาพผ่านโครงข่ายใยประสาทเทียมที่สร้างขึ้น ทีละจุดภาพจนท้ายสุดให้ผลลัพธ์ของการ 
จำแนกอยู่ในรูปของ ASCII โดยจุดภาพบังคงมีค่าพิก้ดของจุดภาพก่อนทำการจำแนก ซึ่งจะ 
สามารถถูกแปลงให้อยู่ในรูปของ Thematic map โดยใช้ฟ ังก์ซ ั่น Convert ASCII to Pixel ใน 
ซอฟท์แวร์ ERDAS IMAGINE 8.5 ผลลัพธ์ที่ได้จากการจำแนกจุดภาพในพื้นที่สืกษาด้วยวิธีโครง 
ข่ายใยประสาทเทียมแสดงในรูปที่ ก-4



รปท่ี ก-4 ผลการ,จำแนก,จุดภาพในพืนทีสืกษาด้วยวิธโคร,ง'ข่ายใยประลาทเทยม 00
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โปรแกรมที่สร้างขึ้นเพี่อใชในงานวิจัย

ในงานวิจัยครั้งนี้โปรแกรมที่สร้างขึ้นเพื่อใช้ในการจำแนกด้วยวิธีความคล้ายคลึงมากที่สุด 
และวิธีโครงข่ายใยประสาทเทียม สร้างขึ้นจากซอฟท์แวร์ MATLAB 6.0 ซึ่งแต่ละโปรแกรมมีคุณ 
สมบัติและองค์ประกอบดังนี้

1. teacher.m

เป็นโปรแกรมท่ีใช้1นขั้นตอนการจัดเตรียมข้อมูลของผลลัพธ์เพื่อใช้สำหรับการจำแนก โดย 
มีค่าที่จะต้องกำหนดให้กับโปรแกรมได้แก่ สมาชิกในเมตริกซ์ dd ซึ่งเป็นจำนวนของข้อมูลตัวอย่าง 
และข้อมูลทดสอบในแต่ละชนิดของการจำแนก และขนาดของเมตริกซ์t ซึ่งมีขนาดของแถวเท่ากับ 
จำนวนจุดภาพทั้งหมดที่เป็นข้อมูลตัวอย่างและข้อมูลทดสอบ และขนาดของหลักเท่ากับจำนวน 
ของชนิดการจำแนก

%teacher.m

dd=[84 94 1207291 1039691 71 94 7081 1097977 131 119 1196699];

t=zeros(1866,10);

init=1;

initt=sum(dd(1:10))+1;

for i = 1:10

t(init:(init+dd(i)-1),i)=1;

t(initt:(initt+dd(10+i)-1 )1i)=1 ;

init=init+dd(i);
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initt=initt+dd(10+i);

end

2. mlhtrain.m

มีหน้าที่ในการคำนวณค่า Spectral Signature ของข้อมูลตัวอย่าง รวมทั้งคำนวณค่า 
พารามิเตอร์ทางสถิติอย่างอื่นเช่น ค่า Skewness และค่า Separability และนำค่าพารามิเตอร์ 
ต่างๆ ที่ได้มาทำการจำแนกข้อมูลทดลอบเพื่อคำนวณหาความถูกต้องในการจำแนกในรูปของ 
Confusion Matrix

% Maximumlikelihood 
% ทา is number of data per class 
% type is number of category 
% data is array of data 
load Simulate
p = p'; 
t = f;
[rp cp] = size(p);
[rt ct] = size(t);

% Make the data to follow to class order. 
dispCPIease, Enter sequence of data') 
seq = input('Enter : ');

% Input the number of data for each class, 
m = zeros(ct,1); 
for i = 1 :ct

dispCPIease, Enter number of each class') 
m(i) = input('Enter : ');

end
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% Define the data set. 
train = [1:916]; 
test = [917:1866]; 
%test = [1:916]; 
ptrn = p(train,:); 
ptst = p(test,:);

ttrn = t(traiก,:); 
ttst = t(test,:);

ท = cp;
X = ptrn(seq,:); 
y = ptst;

testset = ttst; 
mn = zeros(ct.cp); 
mdn = zeros(ct,cp); 
mg = zeros(ct.cp); 
mmx = zeros(ct.cp); 
mmn = zeros(ct,cp); 
skw = zeros(ct.cp); 
sd = zeros(ct,cp); 
cv = zeros(cp,cp,ct); 
ccd = zeros(ct,3);

[I c] = size(y);

sas=0; 
unsas=0; 
tt = cputime;
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% Compute the signature, 
tmp -  0; 
for i = 1 :ct 

figure(i)
temp = [tmp+1:tmp+m(i)];
ทาก(i,:) = mean(ptrn(temp,:)); 
mdn(i,:) = median(ptrn(temp,:)); 
rng(i,:) = range(ptrn(temp,:)); 
cv(:,:,i) = cov(ptrn(temp,:)); 
ccv = cv(: 1:, i); 
for j = 1:cp 

subplot(cp,1,j);
hist(ptrn((temp(1):temp(m(i))),j)) 
axis([0 255 0 22])
Title('Histrogram')
xlabel('DN')
mmx(i,j)= max(ptrn((temp(1 ):temp(m(i))),j)); 
mmn(i,j)= min(ptrn((temp(1 ):temp(m(i))),j)); 
sd(ij) = ccv(j,j); 
sd(i,j) = sqrt(sd(i,j)); 

end
tmp = tmp+m(i); 

end

figure(ct+1) 
for i = 1 :cp 

for j = 1 :ct
ccd(j,1) = กากาก(j,i);
ccd(j,2) = rng(j,i);
ccd(j,3) = 255-(rng(j,i)+mmn(j,i));

end
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subplot(cp/2,2,i);
Title('Coincident spectral plots') 
barh(ccd,'stack') 
axis([0 255 0 12]) 
xlabel('DN') 
ylabel('Class') 
grid on 

end

for i = 1 :ct 
for j=1:cp

skw(i.j) -  (ทาท(i,j)-mdn(ij)) /sd(ij); 
end 

end

result = zeros(l.ct); 
mx = zeros(l,1); 
sol= zeros(l,1);

% Classify test set. 
for ii = 1:1

seed = y(ii,:); 
seed = seed'; 

for jj = 1 :ct
result(iijj) = ml(mn(jj,:),cv(:,:,jj),seed); 

end 
end

tm = cputime - tt;

fori = 1:1
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ทาx(i) = ทาax(result(i,:)); 
end

for h = 1:1 
for g = 1 :ct

if mx(h)== result(h,g) 
sol(h) = g; 

end 
end 

end

%display(' result of each pixel for each class ') 
result;
%display(' result of classification ' ) 
sol;
[ro,co]=size(testset); 
check = zeros(ro,1); 
for i =1:ro 

for j =1:co
if testset(i,j)==1 

check(i)=j; 
end 

end 
end
for i = 1:ro

if sol(i)==check(i) 
sas = sas+1; 

else
unsas = unsas+1; 

end
end
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['Accuracy of Classification is :'1 ทนทา2str((sas/(sas+unsas))*100),' Percent'] 
%disp('Percent accuracy')
%disp((sas/(sas+unsas))*100)
%disp('Cpu Time :')
%tm
%disp('Second') 
count = zeros(co,1); 
for i = 1 :co 

for j = 1:ro 
if check(j) == i 
count(i)= count(i)+1; 
end 

end 
end

keep = 0;
j = 1;
for i = 1 :co 

%figure(i); 
figure(ct+2) 
keep = keep+count(i); 
pos = [j:keep]; 
y = soi(pos); 
z = check(pos); 
j = keep+1; 
subplot(2,ct/2,i); 
plot(pos,y,'r:0',pos,z,'b:.');
%legend('Maximumlikehood','Ground Truth') 
xlabel('Number of Testing data') 
ylabeK'Number of Class')
%Title('Checking Result of Classification')
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grid on 
end
conf = zeros(ct,ct+3); 
for i = 1:ro 

j = sol(i); 
k = check(i); 
conf(kj) = conf(kj) + 1 ; 

end

for i = 1:ct
conf(i,ct+1)=conf(i,i); 
conf(i,ct+2)=sum(conf(i,1 :ct)); 
conf(i,ct+3)=100*(conf(i,i)/conf(i,ct+2)); 

end

dlmwrite('mean', ทาท); 
spr = zeros(ct,ct); 
mn = ทาท,; 
for i = 1 :ct 

cvi = cv(:,:,i); 
for j =1:ct 

cvj = cv(ะ,:.j);
spr(i.j) = 0.5 * trace((cvi-cvj)*(inv(cvj)- 

inv(cvi)))+0.5*trace((inv(cvi)+inv(cvj))*(mn(:,i)-mn(:,j))*(mn(:,i)-mn(:,j))'); 
spr(i.j) = 2000*(1-(exp(-(spr(i,j))/8))); 

end 
end

dlmwrite('median',mdn);
dlmwrite('std',sd);
dlmwrite('mlh_confusion',conf);
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dlmwrite('mir)',กาทาท); 
dlmwrïte('max\rnmx); 
dlmwrite('skw',skw); 
dlmwrite('separability',spr);

3. ทา!hcls.m
เป็นโปรแกรมที่สร้างขึ้นเพื่อใช้สำหรับการจำแนกภาพดาวเทียมโดยวิธีความคล้ายคลึง 

มากที่สุดจากค่า Spectral Signature ที่คำนวณจากข้อมูลตัวอย่าง ซึ่งผลที่ได้จากการจำแนกใน 
รูปของ ASCII จะอยู่ในไฟล์ กาlh_result.asc

load Simulate 
load signature

p = p'; 
t = f ;
[rp cp] = size(p);
[rt ct] = size(t);
fid = fopenCswampl.asc'.'r');
fidd = fopen('mlh_result.asc','พ,);
fprintf(fidd,' F1 : c:/chantaburi/utmjndian/geo_p128r51_03nov2000jndian.img\n\ท
F1 \ก X Y B1\ท,);
tt=0;
while feof(fid) == 0 

tt=tt+1;
tline = fgetl(fid); 
if tt>4

tline=str2num(tline);
%tline(10)=D; 
seed = tline; 
tline(3:7)=0; 
seed(1:2)= □ ;
%seed(6) = □ ;
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seed = seed'; 
cresult = zeros(rt,1); 
for j = 1 : rt

cresult(j,1) = ทาแ(ทาก(:,j),cv(: 1:, j), seed); 
end

cmx = max(cresult); 
for j = 1 ะrt

if cmx == cresult(j);
csol = j; 

end 
end
tline = [tline,csol];
fprintf(fidd,’%8.2d %8.2d %4.2d\ท',tline);
['This time, 'num2str(tt-4),' pixels are clsssified'] 

end 
end
fclose('aH');
displayCFinished MLH Classify Process')

4. nntrain.m
เป็นโปรแกรมที่สร้างขึ้นสำหรับการสร้างโครงข่ายใยประสาทเทียม โดยอาลัยชุดข้อมูลตัว 

อย่างที่ทราบผลลัพธ์ท่ีแน่นอน

%Neural Network Classification for Satellite Image 
load Simulate 
sas = 0; 
unsas = 0;
[pn,กาeanp,stdp,tn, meant, stdt] = prestd(p.t);
[R,Q] = size(p);
[x,y] = size(t);
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%Define each set of data, 
iitr = [1:916];
๐/๐iitst = [1:916]; 
iitst = [917:1866];
%ival = D;

%pclsfy = trastd(dat,meanp,stdp);
ptr = pn(:,iitr);
ttr = tn(:,iitr);
ptst = pn(:1iitst);
ttst = tn(:,iitst);
%val.p = pn(:,ival);
%val.T = tn(:,ival);

%setting all of parameter
net = newff(minmax(pn),[23 x],{,logsig','purelin'},'trainrp');
net.trainParam.epochs = 15000;
net.trainParam.mc = 0.7;
net.trainParam.show = 5;
net.trainParam.goal = 1e-2;
net = init(net);

%Learning step 
tm = cputime;
%[net,tr] = train(net,ptr,ttr,G,[],val);
[net.tr] = train(net.ptr.ttr); 
clsfytime = cputime - tm; 
an = sim(net.ptst); 
a= poststd(an,meant,stdt);
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a = a';
[ro co] = size(a); 
test = t(:,iitst); 
test = test'; 
soli = zeros(ro,1); 
chk = zeros(ro,1);

for i = 1 : ro 
for j = 1:co

if a(i,j) == ทาax(a(i,:)) 
soll(i)=j; 

end
if test(i.j) == 1 

chk(i)=j; 
end 

end 
end

%compute the accuracy 
for i = 1 : ro

if soll(i)==chk(i) 
sas = sas+1; 

else
unsas = unsas +1; 

end 
end
%csoll = csoll';

%Output
['Accuracy of Classification is :'.ทนทา2str((sas/(sas+unsas))*100),' Percent'] 
%(sas/(sas+unsas))*100
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%disp('Percent') 
soil = soil'; 
chk = chk1;
['Training time is :',num2str(clsfytime),' seconds'] 
%disp('Training Time :')
%clsfytime
%disp('Seconds')

[co ro] = size(ttst); 
count = zeros(co,1); 
for i = 1 :co 

for j = 1:ro 
if chk(j) == i 
count(i)= count(i)+1 ; 
end 

end 
end

%Plot the result of classification, 
count; 
keep = 0; 
j = 1; 
figure(1) 
for i = 1 :co 

%figure(i+co) 
keep = keep+count(i); 
pos = [j:keep]; 
y = soll(pos); 
z = chk(pos); 
j = keep+1; 
subplot(2,co/2,i);
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plot(pos,y,'r:0',pos,z,'b:.')
%legend('Neural Network','Ground Truth') 
xlabel('Number of Testing data') 
ylabeK'Number of Class')
%Title('Checking Result of Classification') 
grid on 

end

% "conf" is confusionmatrix 
soil = soli'; 
chk = chk';
conf = zeros(co,co+3); 
for i = 1:ro 

j = soil(i); 
k = chk(i);
conf(kj) = conf(kj) + 1 ; 

end
for i = 1 :co

conf(i,co+1)=conf(i,i); 
conf(i,co+2)=sum(conf(i,1 :co)); 
conf(i,co+3)=100*(conf(i,i)/conf(i,co+2)); 

end
dlmwrite('NN_confusion',conf);
%dlmwrite('NN_soiution',csoll);

5. nncls.m
เป็นโปรแกรมที่ใข้สำหรับการจำแนกข้อมูลด้วยวิธีโครงข่ายใยประสาทเทียมโดยอาลัย 

โครงข่ายที่ผ่านการปรับค่านํ้าหนัก จนมีคุณสมบัติในการจำแนกข้อมูลตัวอย่างได้อย่างถูกต้อง ผล 
ลัพธ์ท่ีได้จากการจำแนกในรูปของ ASCII จะอยู่ในไฟล์ทก_result.asc
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%Neural Network Classification for Satellite Image 
load simulate 
load trained_net 
[R,Q] = size(p);
[x,y] = size(t);

fid = fopen('swamp1.asc','r’); 
fidd = fopen('nn_result.asc','พ');
fprintf(fidd,' F1 : c:/chantaburi/utm_indian/geo_p128r51_03nov2000Jndian.img\n\ท
F1 \ก X Y B1\ท');
tt=0;
while feof(fid) == 0 

tt=tt+1;
tline = fgetl(fid); 
if tt>4

tline=str2num(tline);
%tline(10)=D; 
seed = tline; 
tline(3:7)=0; 
seed(1:2)= D;
%seed(6) = []; 
dat = seed';
pclsfy = trastd(dat,meanp,stdp); 
can = sim(net, pclsfy); 
ca = poststd(can,meant,stdt); 
ca = ca';
%[cro cco] = size(ca); 
mmx = max(ca); 
for j = 1 :x

if ca(j) == mmx 
csoll = j;
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end
end
tline = [tline,csoll];
fprintf(fidd,'%8.2d %8.2d %4.2d\ท',tline);
['This time, ’num2str(tt-4),' pixels are clsssified'] 

end 
end
fclose('aH');
displayCFinished Neural Network Classify Process')
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